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Resumo

Neste artigo estimam-se os fluxos escolares do ensino fundamental para o0 médio e os fluxos ao longo do
médio para a Ultima década nas seis maiores regies metropolitanas do pais. Também se estimam que
conjuntos de varidveis associadas as caracteristicas do aluno e sua familia, do mercado de trabalho local e das
condicOes locais de oferta escolar que estdo mais fortemente relacionadas com os fluxos observados. Os
resultados indicam que: a ndo aprovagdo ainda € uma barreira para o ingresso no ensino médio e para a sua
progressdo ideal; a ndo aprovacgao perdeu importancia nos Gltimos anos para a explicagdo da evasao escolar; a
educacdo dos pais € um fator relevante tanto para a aprovacdo quanto para a continuacdo dos estudos; e a

qualidade da escola é um fator importante para a aprovacao.

Abstract
This article estimates the enrollment flow from primary to and along the secondary education in
Brazil. It also estimates the immediate determinants of the observed flows from a set of variables of student
and family background, of local labor market outcomes, and of local school supply indicators. The results
suggests that: student retention is still a barrier to high school enrollment and to the ideal school progression;
the role of retention in explaining school dropout has decreased in recent years; parent’s education is a

relevant factor associated to correct school progression; and the school quality is an important determinant of

pass rates.
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1. Introducéo

Nos ultimos anos, o Brasil tem desenvolvido um esforgo extraordinario no aumento da
cobertura do ensino béasico para jovens e adolescentes. Observamos nas duas ultimas
décadas praticamente a universalizacdo do acesso a escola para as criangas e jovens em
idade escolar do ensino fundamental. Em 1995, 7,4% das criangas e jovens entre 7 e 14
anos ndo estavam matriculados no ensino regular. Em 2007, esse numero reduziu-se para
um terco desta magnitude, ou seja, apenas 2,5% dessas criangas e jovens ndo frequentavam
a escola. Ademais, houve uma expansdo do acesso ao ensino médio, porém a cobertura
encontra-se ainda em nivel bem abaixo de sua universalizacdo. Entre os jovens de 15 a 17
anos, em 1995, 24% frequentavam o ensino médio ou haviam completado o ensino
fundamental. Este nimero alcangou 52% em 2007. Um dos grandes desafios em termos de
politicas educacionais no Brasil é expandir este nimero de ingressantes do ensino médio
através da expansao da taxa de matricula e/ou das reducdes das taxas de evasdo e abandono.
Para tanto, faz-se necessario o entendimento aprofundado da transi¢cdo dos alunos entre o
ensino fundamental e 0 ensino médio e as transi¢des entre 0s anos do ensino medio. Este é
o foco principal desta pesquisa.

A Lei de Diretrizes Basicas de educacdo de 1996 define vérios objetivos para o ensino
médio no Brasil. Um objetivo € a preparacdo académica através do ensino de
conhecimentos basicos em portugués, matematica e ciéncias. Outro é a capacitacdo do

aluno para o mercado de trabalho. Estes objetivos multiplos representam um desafio para o



sistema escolar, pois deve ele satisfazer as diferentes demandas dos alunos e suas familias.
Por um lado a conclusdo do ensino medio é uma condicdo necessaria para 0 acesso ao
Ensino Superior. Por outro, ele potencializa a obtencdo de melhores colocagdes no mercado
de trabalho. Saber os determinantes da transi¢éo da concluséo do ensino fundamental para o
ingresso do ensino médio bem como os determinantes das transi¢cOes entre as séries do
ensino médio fornece importantes subsidios para a formulacdo de politicas educacionais
que coloquem o ensino médio mais proximo dos anseios e aspiracfes dos seus alunos
potenciais.

Nesse sentido, esta pesquisa tem um duplo objetivo. Primeiro, apresentam-se as
evolucdes dos fluxos escolares do ensino fundamental para o ensino medio e os fluxos ao
longo do ensino médio para a ultima década nas seis maiores regiGes metropolitanas do
pais. Para tanto, similar & metodologias de Klein e Ribeiro (1991), Ribeiro (1991) e Klein
(1999), criamos um modelo basico de fluxo de alunos com a vantagem de observarmos os
mesmos individuos ao longo de um ano. Segundo, estima-se 0s conjuntos de variaveis
associadas as caracteristicas do aluno e sua familia, do mercado de trabalho local e das
condigdes locais de oferta escolar que estdo mais fortemente relacionadas com os fluxos
observados.

A escolha dos conjuntos de variaveis relevantes para a determinacdo do fluxo baseia-se
em evidéncias empiricas e modelos tedricos bem estabelecidos na literatura de economia da
educacdo e desenvolvimento econdmico. Sabe-se que o ambiente familiar influencia
diretamente o processo de acumulacdo do capital humano das criancas. Este mecanismo
ocorre por diversos canais desde a disponibilidade de recursos econémicos e financeiros até
a atencdo e o tempo dedicado pelos pais e responsaveis a formacgdo educacional e
transmissdo de valores as criangas.® Adicionalmente, o ambiente escolar de um modo em
geral também é responsavel pelos resultados educacionais das criancas e jovens. A
literatura de funcao de producdo escolar enfatiza a importancia de uma boa combinacgéo de
uso de diversos recursos fisicos e humanos dentro da escola para 0 bom desempenho do
aluno. Em particular, destaca-se a qualidade do professor.? Por fim, o mercado de trabalho

local pode ser um forte atrativo alternativo a educacdo formal na alocacdo do tempo para

! Existe uma grande literatura sobre a influéncia do ambiente familiar. Ver, entre outros, Bjoerklund, Anders, Markus
Jantti, and Gary Solon (2007); Bjoerklund, A., M. Lindahl, and E. Plug (2006); Black, Sandra, Paul J. Devereux, and Kjell
G. Salanes (2005); Chevalier (2004); Sacerdote (2002); Jakubson e Souza (2010); e Ponczek (2010).

2 Ver, entre outros, as revisdes da literatura em Hanushek (2006), Glewwe e Kremer (2006), Hanushek e Rivik (2006).



criancas e jovens, particularmente entre aquelas familias menos favorecidas. Por outro lado,
a perspectiva de maiores retornos salariais devido a acumulacéo de capital humano pode ser
um incentivo & permanéncia na escola.’

Este trabalho esta dividido em seis se¢des, incluindo esta introdugdo. A segunda se¢ao
descreve a base de dados utilizada - a pesquisa mensal de emprego (PME) do IBGE. A
terceira secdo apresenta os indicadores de fluxos escolares utilizados e descreve as suas
evolugdes ao longo dos anos de 2002 a 2009. A quarta secdo discute a metodologia
econométrica e a sele¢cdo amostral utilizada para as estimacdes dos determinantes imediatos
dos fluxos escolares. A quinta secao apresenta os resultados economeétricos encontrados. A

ultima se¢é@o conclui este trabalho.

2. Base de Dados

Este estudo utiliza os microdados da Pesquisa Mensal de Emprego (PME), realizada
pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE), para o periodo de janeiro de
1983 a dezembro de 2009. A PME possui dados que atualmente abrangem as regides
metropolitanas de Recife, Salvador, Belo Horizonte, Rio de Janeiro, Sdo Paulo e Porto
Alegre. Essa pesquisa fornece dados conjunturais do mercado de trabalho desde 1980 e
sofreu uma reformulacdo metodolégica em 2001, de forma que os dados sob a nova
metodologia estdo disponiveis apenas a partir de 2002.

A PME estrutura-se em dados em painel, mantendo informag¢des de um mesmo
individuo para mais de um periodo de tempo, sendo tais informagcfes mensais. Seleciona-se
um conjunto de domicilios para investigacdo dentro de uma determinada area de
abrangéncia da regido metropolitana, sendo o individuo a unidade minima de interesse. A
pesquisa entrevista um ou mais individuos do mesmo domicilio para obter informacées de
todos os moradores, de modo que nem sempre se trata de auto-declaragdo. O questionério
aplicado abrange informacg6es sécio-demogréaficas de todos os moradores do domicilio e
caracteristicas de educacao e de trabalho no caso de individuos com dez ou mais anos de
idade.

Cada domicilio permanece na amostra por dezesseis meses, sendo entrevistado nos

quatro primeiros e nos quatro ultimos meses consecutivos, de forma a manter um intervalo

8 Ver, entre outros, Duryea et al. (2003) e as revisdes da literatura em Edmonds (2008), Orazem e King (2008) e Behrman
(2010).



de oito meses entre esses dois ciclos de entrevistas. Com esse desenho, mantém-se
informacBes com um ano de intervalo para cada més entrevistado, ou seja, realiza-se a
quinta entrevista um ano ap0s a primeira; a sexta entrevista ocorre um ano apos a segunda,

e assim por diante, conforme ilustra o exemplo na figura 1 abaixo.

Figura 1. Exemplo da sequéncia de entrevistas da Pesquisa Mensal de Emprego
4 entrevistas 4 entrevistas
mensais mensais

consecutivas 8 meses fora da amostra consecutivas

00000 0LOOLOLOOLLOOG0O

12 entrevista: 52 entrevista:
Jan/02 Jan/03

Para a construcdo da variavel de identificacdo de cada individuo, além das variaveis
de identificacdo que constam entre as varidveis originais da PME, utilizam-se a data de
nascimento e 0 ano da primeira entrevista, ambas variaveis de elaboracdo propria criadas
para garantir precisdo no processo de identificacdo. Justifica-se a preocupagdo devido a
repeticio das varidveis de identificacio da PME para diferentes domicilios e,
consequentemente, para diferentes individuos, quando se juntam todos 0s anos num unico

arquivo.

3. Evolucéo da frequéncia e fluxos escolares

Esta secdo apresenta a evolucdo da frequéncia escolar mensal desde o inicio da oitava
série do ensino fundamental até a terceira série do ensino médio, além de mapear o fluxo

escolar dos individuos entre anos subsequentes.

3.1 Frequéncia escolar
Para acompanhar evolugdo da frequéncia escolar sdo utilizados trés indicadores

distintos, a saber: a) nimero absolutos de matriculados; b) taxa bruta de matricula e c) taxa
liquida de matricula.

O primeiro indicador é o mais simples, indica apenas 0 numero absoluto de
matriculados em cada més no conjunto das regides metropolitanas pesquisadas. Por outro
lado, uma taxa de matricula representa a razdo entre o nimero de individuos matriculados e

a populacédo de uma determinada idade. Matematicamente temos,



t, e a taxa de matricula na série “s”;
M, o nimero de alunos matriculados na série “s”; e

P, a populagdo em idade escolar da série “s”.

Enquanto a taxa bruta considera todos os alunos matriculados na série “s”, a taxa
liquida utiliza no numerador apenas os alunos matriculados que estavam na idade correta de
frequentar a série “s”, ndo considerando, portanto, alunos atrasados®. Sendo assim, a
primeira admite valores maiores do que 1 (um), ja as taxas liquidas se mantém no intervalo
entre 0 (zero) e 1 (um).

Esta andlise é feita tanto com base em coortes demograficos como para cada uma das
séries objeto deste estudo. Vale a pena ressaltar que nesta se¢do ainda ndo serd usada a
estrutura longitudinal dos individuos. A analise procede por cross-sections repetidas.

3.1.1 Analise por coorte
Nesta subsecdo apresentam-se algumas evidéncias do declinio do nimero de matriculas

na transicdo do ensino fundamental para o ensino médio e ao longo do ensino médio.
Inicialmente, apresenta-se a evolu¢do mensal das matriculas, e taxas de matriculas, para
cinco grupos de referéncia. Esses grupos sdo formados a partir das matriculas na oitava
série em varios anos distintos.® Por exemplo, 0 grupo que estava na oitava séria em 2002 é
representado pela linha azul escura, que também descreve o numero de matriculas no
primeiro ano do ensino médio em 2003, do segundo em 2004 e do terceiro ano em 2005.
Esta comparacdo é feita para os anos iniciais da oitava série de 2002 ate 2006.

A evolucdo do numero total de matriculas, apresentada no grafico abaixo, mostra que o
numero de estudantes se mantém relativamente no mesmo nivel desde o inicio da oitava
série do fundamental até meados do primeiro ano do ensino médio. A partir desse ponto,
por volta de julho, hd uma clara tendéncia de queda no nimero de matriculados. Este
padrdo é apresentado em todos os grupos analisados.

* Neste trabalho os individuos que teriam 14 anos em junho do ano corrente foram considerados na idade correta para a
oitava série, 15 anos para a primeira série do ensino médio e assim sucessivamente.

® Nesta definicao estdo incluidos estudantes que ndo sdo propriamente da coorte que iniciaram a oitava no ano especifico,
mas que estdo matriculados na mesma série desta coorte em algum dos anos analisados.



Figura 2. NuUmero total de matriculados
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Para compreender de forma mais clara esse resultado, as figuras abaixo apresentam a
evolucdo do mesmo indicador, entretanto separando-se o0s estudantes que estdo na idade
adequada de frequéncia para cada uma das séries (Figura 3) com relacdo aos demais (Figura
4).

Para o primeiro grupo, embora haja flutuagOes entre os meses de cada ano e entre 0s
grupos, a evolucdo do indicador € menos erratica em comparacdo ao dos alunos em idade
ndo adequada para a série. Ademais, 0 grupo em idade correta apresenta um namero de
matriculados mais constante para cada uma das séries. Sendo assim, a brusca queda do
indicador apresentado em meados da primeira série do segundo grau se deve, em maior
medida, a flutuacdo do ndmero de matriculas dos estudantes em idade incorreta. Para 0s
grupos em idade correta, a maior parte da queda das matriculas, ocorre na transicdo de uma
série para outra, especialmente na oitava para o primeiro ano do ensino médio. E
importante ressaltar que a PME é uma pesquisa domiciliar auto-reportada e a informacdo a
respeito de matricula advém da pergunta “frequenta escola?”. Portanto, é possivel que em
meses de ferias escolares ou periodos anteriores a matricula formal na escola, o respondente
entenda que a resposta mais adequada a pergunta seja negativa. Isto pode explicar a

reducdo no nimero de matriculados observados nesses meses especificos.



Figura 3. Numero total de matriculados (idade correta)
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Figura 4. Numero total de matriculados (idade incorreta)
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A taxa liquida de matricula apresenta um padrdo bem claro de evolugdo, também muito
proximo entre todos os grupos. Na oitava série do fundamental, o indicador permanece
proximo ao patamar de 45%, apresentando queda no primeiro ano do ensino médio, quando
oscila proximo de 40% e 35% na série seguinte. J& no ultimo ano do segundo grau, a taxa

varia préxima de 33%.
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O padrdo de evolucdo da taxa bruta, que ndo exclui os alunos que estdo atrasados,
também ¢é parecido entre todos 0s grupos analisados. O indicador permanece em um
patamar proximo a 115% entre o inicio da oitava série até meados da primeira série do
segundo grau, quando apresenta uma queda de 15 pontos percentuais, se estabilizando

préoximo a 100% até o final do segundo ano. No ultimo ano o indicador se mantém préximo

a 90%.
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3.1.2 Anélise por série

Esta secdo apresenta a evolucdo mensal do nimero de alunos matriculados, e taxas de
matriculas, para cada uma das séries, entre 2002 e 2009. Estas informacdes séo
complementares com relacdo as apresentadas na se¢do anterior. Enquanto aquelas permitem
compreender a evolucgdo das matriculas dentro do ciclo educacional, os dados desagregados
por séries indicam mais claramente quais os padrdes de evolucdo apresentados pela
diferentes séries ao longo dos anos e dentro de cada um deles.

Como observado na figura abaixo, o nimero de matriculados em cada uma das séries
ndo apresenta uma evolucdo positiva ao longo dos anos, como se poderia supor. Ao

contrario, para a segunda e terceira séries do segundo grau ha leve tendéncia de queda.

Figura 7. NuUmero total de matriculados
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Quando se analisa 0 numero de alunos matriculados que estavam em idade correta o
padrdo ndo se altera substancialmente (Figura 8), excecdo feita a tendéncia de queda do
numero de matriculados nas duas Ultimas séries analisadas, que passa a apresentar uma
tendéncia constante. Além disso, a flutuacdo do indicador dentro de cada ano mantém um
padréo similar. Com relacdo aos estudantes em idade inadequada o indicador apresenta
uma evolucdo mais erratica (Figura 9).
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Figura 8. Numero total de matriculados (idade correta)
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Figura 9. Numero total de matriculados (idade incorreta)
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A taxa liquida de matricula para cada uma das series € apresentada abaixo (Figura 10).
Cerca de 42% da populacdo em idade correta frequentava a oitava serie em 2002, esse
percentual ndo apresentou grande evolucdo ao longo do tempo, em 2009 a taxa se
encontrava proxima de 43%. Resultado semelhante é encontrado no primeiro ano do ensino
médio, o indicador subiu de 36% para proximo a 39% no mesmo periodo. Ja para os dois
anos seguintes é possivel identificar um crescimento na taxa liquida, que cresceu de 30%
para 35%, para o0 segundo ano, e 27% para 33% para o terceiro.
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A taxa bruta de matriculas, por incorporar os alunos que nao estdo em idade adequada,

apresenta uma evolucdo menos previsivel, sem apresentar uma tendéncia clara no decorrer
dos anos analisados (Figura 11).

Figura10. Taxa Liquida - %
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Figura11. Taxa Bruta-em %
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As duas descrigdes dos fluxos escolares, tanto por coorte quanto por séries, evidenciam
de forma clara a reducdo de matriculas na transicdo do ensino fundamental para o ensino
médio e ao longo do ensino médio. Percebem-se dois padrOes sistematicos destas

evolugbes. Para os alunos em idade correta, a redugdo das matriculas se da

12



predominantemente nas transi¢cdes de uma série para outra tanto na transicdo da oitava série
do ensino fundamental para o primeiro ano do ensino médio como ao longo das transi¢des
entre os anos do ensino médio. Por outro lado, entre os alunos com atraso escolar, a
reducdo é mais predominante durante o periodo letivo dos trés anos do ensino médio, sendo
mais acentuada no meio do primeiro ano do ensino médio.

Por fim, é importante ressalvar que estas analises sdo feitas apenas para as seis maiores
regides metropolitanas do pais. Pode haver movimentos migratdrios que expliquem parte

dessas transicoes.

3.2 Fluxo escolar dos individuos

A fim de medir a evolucdo da probabilidade de completar uma determinada série, foram
construidos alguns indicadores: propor¢do de aprovagdo, proporcdo de ndo aprovacao;
propor¢ao de evasédo. Sejam:

N, o nimero de alunos na série j no ano t. Destes, uma parte evadiu a escola, outra

parte é reprovada e uma terceira parte é aprovada;

A;; 0 nimero de alunos aprovados na série j no ano t;
R, 0 nlmero de alunos ndo aprovados na série j e no ano t. Ou seja, 0 numero de

alunos que em t+1 continuaram cursando a mesma série que em t;

e Ab; o numero de alunos que evadiram a série j no ano t. Ou seja, 0 nimero de alunos

que ndo completaram a série que estavam cursando e estdo fora da escola em t+1°.

E importante salientar que a informagio a respeito da aprovacdo, nio aprovagio ou
evasdo do aluno € obtida apenas no ano subsequente (t+1). Assim, é possivel construir uma
série de indicadores a respeito da conclusdo ou ndo de uma série em cada ano. Note que
entre os alunos ndo aprovados, encontram-se aqueles que foram reprovados em t e se
matricularam na mesma série em t+1 e aqueles que abandonaram em t e também se
matricularam na mesma série em t+1. A PME n&o permite distinguir estas duas situagdes.

A proporc¢éo de alunos em t+1 que completaram a série é determinada através da razéo

entre o numero de alunos aprovados em t (informacéo obtida em t+1) e matriculados em t:

® Considera-se evasdo como sendo a saida definitiva da escola antes de se completar o ciclo escolar formal.
Contudo, nés sé observamos o individuo por 16 meses. Por tanto, estamos supondo que se o individuo saiu
da escola por um ano esta saida foi permanente.
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A.
__ 1t
Cjt+1 -

N
A proporgdo de alunos que ndo completaram a série (1- C;,,) pode ser decomposto em

dois indicadores: a proporcao dos alunos ndo aprovados em t e a proporcdo dos alunos que
abandonaram em t e ndo voltaram em t+1 (evaséo):
Ni-A R

_ it
jt+1 —
! N

N

Ab

1-C I
N

it it jt

Desta forma é possivel analisar ao longo do tempo a relevancia de cada fator (ndo
aprovacao e evasdo) para as taxas de néo concluséo.

Analogamente, pode-se construir indicadores a respeito do ingresso na serie posterior
atraveés da razao entre o nimero de alunos matriculados nessas séries em t e 0 nimero de
alunos que foram aprovados no ano anterior:

M jt+l

| . =
t+1
. A

it
O complemento deste indicador (NI, =1-1,) captura a proporgao de alunos que apés
concluirem a série em t ndo ingressaram na série posterior.
Desta forma é possivel desenhar um panorama completo a respeito do fluxo escolar dos
alunos, decompondo o estoque de alunos de uma série j para um determinado ano t em

quatro indicadores de fluxo’:

3.2.1 Evolugéo observada da evasao
Esta subsecéo pretende apresentar a evolucao da probabilidade de evaséo, bem como da

evasdo condicional em ter sido aprovado ou ndo aprovado na série cursada no ano anterior,
para cada uma das trés transi¢cBes entre série possiveis. Ademais, ainda é feita uma

discriminacdo entre géneros.

" Uma descricdo mais detalhada dos resultados observados para cada um desses indicadores se encontra no
Anexo II.

14



No inicio dos anos 1990 cerca de 6% dos alunos evadiram da escola na transicao entre a
oitava serie do fundamental e a primeira do médio, sem haver diferenca significante entre
0s que haviam sido aprovados e 0s ndo aprovados.

Em meados da década a evasao caiu para patamares proximos a 4%, entretanto houve
um descolamento da probabilidade de evadir entre os aprovados e ndo aprovados, enquanto
0s primeiros apresentaram indice de evasdo de 3% dentre os ultimos esse valor era
préximos de 8%. A partir do inicio dos anos 2000 observa-se uma convergéncia entre o0s
dois grupos. Embora com algumas diferencas de magnitude, notadamente 0os meninos

evadem mais do que as meninas, o padréo é fundamentalmente o mesmo entre 0s géneros.

Figura12.  Probabilidade de evadir (transi¢ao oitava/primeiro) —em %
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Com relagédo a transi¢do do primeiro para o segundo ano do ensino médio, a proporgao
de alunos que evadem caiu de 12% para 5%, entre o inicio e o final da década de 1990,
permanecendo no mesmo nivel desde entdo. Ao comparar a evolugédo entre os que foram
aprovados e os que ndo foram, nota-se uma grande diferenca, que vem se estreitando ao

longo do tempo. Por exemplo, entre 1992 e 1993 a propor¢do de evasdo dentre 0s
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aprovados foi de 2%, numero substancialmente menor do que os 22% do outro grupo. Para
a ultima transicdo disponivel, de 2008 para 2009, esses valores foram de 4% e 9%,
respectivamente. De forma geral, o padrdo apresentado vale também para ambos os géneros

separadamente®, embora em niveis diferentes.

Figura 13.  Probabilidade de evadir (transi¢do primeiro/segundo) —em %
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Embora de forma menos acentuada, a probabilidade de evasdo entre a segunda e
terceira série do ensino médio também apresentou uma queda no periodo analisado, assim
como se observou uma convergéncia da probabilidade condicional entre os aprovados e ndo

aprovados no ano anterior®.

® No caso das meninas observa-se dois grande saltos entre aquelas que nao foram aprovadas. Um efeito estatistico parece
ser a explicacdo mais adequada para o comportamento: na amostra da PME s8o poucos 0s casos que se enquadram na
situacdo descrita, por isso uma pequena variagao entre um ano e outro pode gerar esse tipo de discrepancia, o que parece
Ser 0 caso.

® O padr&o errético da evolugdo do indicador para os meninos que n&o foram aprovados pode ser explicado pelo mesmo
motivo apresentado na nota anterior.
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Figura 14.  Probabilidade de evadir (transi¢do segundo/terceiro) —em %
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Os dados apresentados trazem indicios de que a importancia da aprovacdo para a
continuagéo dos estudos dos jovens brasileiros foi perdendo importancia ao longo dos anos,
tanto de forma agregada como se considerando cada género separadamente. Apesar dessa
forte evidéncia, € possivel que o padrdo apresentado seja fruto da correlagdo entre a evasao
e alguma outra variavel que também se modifica ao longo dos anos. Porém, antes de avaliar
os determinantes imediatos dos fluxos escolares, apresenta-se na subsegdo abaixo um
exercicio de estimacao das probabilidades de um estudante matriculado na oitava série em

idade correta completar o ensino médio em trés anos, ou seja, em idade correta.

3.2.2 Analise da probabilidade de formatura do ensino médio em idade adequada

A fim de apresentar uma visao sintética dos fluxos escolares da entrada e ao longo
do ensino médio, esta subse¢do tem como objetivo responder as seguintes questdes: (i) qual
a probabilidade de um estudante matriculado na oitava série em idade correta completar o

ensino medio em quatro transicdes (oitava série do EF para o primeiro ano do EM; etc.)? e
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(if) Em que momentos das transi¢Ges se observam os maiores gargalos? Para tanto, estima-
se um modelo de probabilidade de completar o ensino médio em idade correta a partir da
oitava série. Esse modelo calcula a probabilidade de um aluno que esteja cursando a oitava

série no ano t em idade correta de completar o ensino médio ao final de t+3.

Pr[EM ., ]= {Pr[Matriculado1® ano,., / Aprovada8®: Jx Pr[Aprovado8®; / Matriculado8® Jjx
{Pr[MatricuIadoZO ano,,, / Aprovadal’t. ]x Pr[Aprovadol"m / Matriculadol® .1 ]}x
{Pr[MatricuIadoS0 ano, ., / Aprovado2°:.. ]x Pr[AprovadoZ"Hz / Matriculado2°:;. ]}x
Pr[AprovadoS"Hs / Matriculado3°t+s]

A PME permite estimar as seguintes probabilidades:

Pr[AprovadoSt /MatriculadoSt] é a probabilidade de um aluno ser aprovado na série (ou

ano) S dada que esta matriculado nesta mesma serie (ano). Esta pode ser obtida pela
seguinte proporcao:

Pr[AprovadoS, / Matriculado$, | =
numero de pessoas com a série S completaem marconoanot+1
entre as matriculadas na série Sem marcono ano t

namero de pessoas matriculadas na série Sem margo no ano t

Pr[MatricuIadoS .1/ Aprovados, ]x Pr[AprovadoS, / MatriculadoS, | =
Pr[Matriculado$ .. / Matriculado$, | =

nimero de pessoas matriculadas na série S em margonoano t +1
entre as matriculadas na série Sem margo no ano t
numero de pessoas matriculadas na série Sem margo no ano t

Como a estrutura de painel da PME permite calcular essas duas probabilidades, pode-se
recuperar a probabilidade Pr[MatricuIadoS'm/AprovadoSt] com uma simples divisdo dos
dois outros valores.

A estrutura de painel da PME somente permite recuperar a informacdo de um individuo
por 16 meses, logo ndo observamos um mesmo individuo ao longo de todo o ensino médio.
Assim, para individuos atrasados, ndo é possivel saber em que momento ocorreu 0 atraso

ou a repeténcia (em que ano do ensino médio ou anteriormente). A probabilidade de se
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matricular no ano seguinte dado que foi aprovado no ano anterior,
Pr[MatricuIadoS'm/ AprovadoSt], e potencialmente diferente entre individuos que
repetiram a série S e individuos que repetiram séries anteriores. Sendo assim, calculam-se
essas probabilidades apenas para individuos em idade correta. O valor de Pr[EM,_,]
estabelece a resposta da primeira questdo: de cada 100 alunos matriculados na oitava série
em idade correta, quantos completam o ensino médio em quatro anos. Vale destacar que
(1—Pr[EM,_,]) é probabilidade de um aluno em idade correta na oitava série nio completar
em quatro transi¢es o ensino médio. Ou seja, englobam-se as probabilidades de evasdo

e/ou atraso do fluxo escolar. Os valores de Pr[MatricuIadoS'm/ Aprovadost] e
Pr[AprovadoS, / MatriculadoS, | para cada uma das séries S indicam os momentos dos

gargalos.
Para estimar essas probabilidades, utilizaram-se as entrevistas de margo da PME para
0s coortes que estavam na oitava série de 2002 a 2006. Os resultados abaixo séo

apresentados separadamente para cada coorte.

Total de estudantes

A Figura 15 abaixo apresenta as probabilidades acumuladas ao longo do ensino
médio para cada coorte separadamente. Comeca-se com 100% dos alunos matriculados na
oitava série em idade correta. Cerca de 80% desses estdo matriculados no primeiro ano do
ensino médio no ano seguinte. Cerca de 65% (dos 100%) estdo matriculados no segundo
ano do ensino médio dois anos depois. Cerca de 55% (dos 100%) estdo matriculados no
terceiro ano trés anos depois. E cerca de 45% (dos 100%) completam o ensino médio ao
final do terceiro ano. Em outras palavras, de cada 100 alunos matriculados na oitava serie
em idade correta, por volta de 45 alunos completam o ensino médio em quatro transicdes.
Os demais 55 alunos ou repetem alguma série ou evadem a escola em algum momento

desta trajetoria.
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Figura 15. Probabilidade acumulada de matricula/formatura —em %
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Para saber em que momento se da o gargalo da progressao escolar, a Figura 16

apresenta a probabilidade de transicio de uma série para a outra
Pr[MatricuIadoS'Hl/ MatriculadoSt] e a Figura 17 apresenta a probabilidade de aprovagéo
Pr[AprovadoSt /Matriculadost] para cada coorte separadamente. Comparando os valores
dos dois graficos depreende-se que estas probabilidades sdo muito parecidas o que torna a
probabilidade Pr[MatricuIadoS'm/AprovadoSt] muito proxima de um. Assim, esses

numeros indicam que uma vez aprovados na série S, quase todos os alunos em idade correta
se matriculam na série seguinte. O gargalo estd nas probabilidades de aprovacéo entre as
séries. Elas variam muito pouco entre as séries, de 79% a 85% entre a oitava série e 0
segundo ano do ensino médio. A aprovacdo aumenta um pouco no terceiro ano, cerca de
87%.

Assim, esses resultados indicam que o problema do fluxo escolar do ensino médio
ainda ¢ a aprovacdo nas séries. Vale ressaltar que a ndo aprovacgéo engloba a reprovacéo e o
abandono escolar ao longo do periodo letivo.

Note que esses resultados sdo para alunos em idade correta. Caso a probabilidade de
aprovacdo e a probabilidade de se matricular na série seguinte sejam menores para 0S
alunos em idade incorreta (o que é razoavel), o problema da aprovacao para 0 universo de

alunos (atrasados e nédo atrasados) deve ser ainda maior do que o estimado nesse exercicio.
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Figura 16.  Probabilidade de transi¢cédo —em %
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Figura 17.  Probabilidade de aprovacdo — em %
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Por fim, as figuras abaixo apresentam as probabilidades acumuladas calculadas para
grupos demograficos distintos: homens, mulheres e grupos de escolaridade dos pais. A
Figura 18 apresenta as probabilidades acumuladas para os homens e a Figura 19 para as
mulheres. Os valores sdo parecidos para homens e mulheres a excec¢do do coorte de 2006
em que de cada 100 alunos em idade correta na oitava série, 50 (42) homens (mulheres)

completam o ensino médio em quatro transicdes.
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Figura18. Probabilidade acumulada Figural9. Probabilidade acumulada
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Também sdo calculadas as probabilidades acumuladas para alunos com pais de
escolaridades diferentes. O primeiro grupo é constituido por alunos cujo pelo menos um
dos pais tem ensino médio completo (Figura 20). O segundo grupo é formado por alunos

cujos pais ndo tém ensino médio completo (Figura 21).

Figura20.  Probabilidade acumulada de Figura2l. — Probabilidade acumulada de
matricula/formatura — pai ou mae com matricula/formatura - pai e mae sem

ensino médio completo (%) ensino médio completo (%)
110% 110%

100% < 100% 1
90% N

80% \

70%

60% \

o N,

90%

80%

70%

60%

50%

~ o
40% 40% \ —
1/
30% T T T T ! 30%
Matricula8a  Matriculalo Matricula2o Matricula3o  Formatura Matricula 8a Matricula 1o Matricula 20 Matricula 30 Formatura
——2002 —#—2003 2004 —Jl—2005 2006 ——2002 —#—2003 2004 —l—2005 2006

Como era de se esperar, 0s alunos cujos pais tem escolaridade inferior apresentam
menor probabilidade de completar o ensino médio em idade correta. Para o coorte de 2006,
de cada 100 alunos em idade correta na oitava série, 50 (40) alunos com (sem) pais com

ensino médio completo terminam o ensino médio em quatro transicdes.
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4. Metodologia e selecdo amostral

A secdo anterior leva a concluir que a questdo da aprovacéo é importante para explicar
o fluxo escolar no ensino médio. Esta se¢do avanca um pouco mais a analise. Ela busca
encontrar 0s determinantes imediatos da aprovacdo e da continuacdo dos estudos. O
conjunto de determinantes tanto de aprovacdo em uma determinada série, como de
continuacdo dos estudos pode ser dividido em trés grupos de varidveis: (i) caracteristicas
individuais e de background familiar; (ii) caracteristicas do mercado de trabalho local
(salario médio, probabilidade de emprego, etc.); e (iii) caracteristicas da qualidade do
ensino local (razdo professor por populacéo, salario médio dos professores, escolaridade
dos professores, etc.).

A fim de analisar os determinantes das probabilidades de aprovacgdo e continuacdo dos

estudos condicional & aprovacao, utilizam-se as seguintes especificacdes econométricas:
Ay =L (B, +ﬂ1X$t +ﬂ2xj2t + B X ?t +0,+6, +&;, 20) (1)
Ciir =L (8o + LA, + 8, X + 0, X5 + 6, X5 +0, +6, +0y,,)  (2)

ijt ijt i

A € uma variavel indicadora que assume valor 1 (um) caso o individuo tenha sido

aprovado na série de interesse no ano “t”” e 0 (zero) caso contrario.

C..., € uma variavel indicadora que assume valor 1 (um) caso o individuo tenha

ijt+1
continuado os estudos no ano “t+1”" e 0 (zero) caso contrério.
L é uma funcéo indicadora.

X1

jt € um vetor de caracteristicas observadas do individuo e de seu background familiar

incluindo: género, idade, escolaridade dos pais, numeros de membros na familia, etc.
X 2

it € um vetor de caracteristicas do mercado de trabalho no local j incluindo: salario

médio, taxa de desemprego, etc.;

Xft € um vetor de caracteristicas da qualidade do ensino local j incluindo: oferta

relativa de professor, salario médio dos professores, escolaridade dos professores, etc.

¢, € uma variavel indicadora da regido metropolitana do individuo e captura

caracteristicas ndo observaveis do local j fixas ao longo do tempo.
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o, € uma variavel indicadora do ano da entrevista e captura tendéncias temporais na

aprovacao escolar na oitava série.

e v, .. Sao erros idiossincraticos do individuo.

& ijt+1

ijt

4.1 Metodologia
Ha uma série de metodologias econométricas capazes de estimar os parametros de
interesse com base nas especificacdes descritas acima. Neste estudo sdo utilizados os

modelos de “Probabilidade Linear” e “Probit” 1°.

4.1.1 Modelo de probabilidade linear
O uso do método dos minimos quadrados ordinarios (MQO) também é aplicavel

quando se deseja estudar o impacto de uma série de variaveis explicativas sobre uma
variavel dependente que seja binaria.

Um modelo de regresséo multipla pode ser escrito tal como (Y = g, + X +u)*,
mesmo quando Y assume apenas dois valores (0 ou 1). Entretanto é certo que cada
coeficiente encontrado no vetor de pardmetros £ ndo pode ser interpretado como a
mudanca de Y associada a uma variagdo da respectiva varidvel encontrada no vetor X,
como costuma ser em modelos com varidveis continuas. Ainda assim 0s parametros
possuem uma interpretagdo bastante util.

Sob a hip6tese de que a média condicional dos erros € zero, temos que

E(y/x)=p,+pX. Tendo em vista que, quando y € uma variavel binaria,
E(y/x)=P(y=1/x) - ou seja, a probabilidade de sucesso é igual ao valor esperado de y —
entéio P(y=1/x)= S, + X, que mostra a probabilidade de sucesso como uma fungao

linear de X.
Este método é chamado de Modelo de Probabilidade Linear porque a probabilidade de

resposta é linear no vetor de pardmetros £ .

10 A principal diferenca entre os modelos econométricos utilizados reside na hipétese a cerca das distribuicdes dos erros
Eijtr fijm € Ujj,q - Assumindo distribuicao linear, o modelo sera o de probabilidade linear (minimos quadrados

ordinarios), sob a hipétese de distribuicdo normal os modelos estimados serdo probit.
1 Trata-se de uma representagéo vetorial, vale dizer, 0 X pode representar uma ou mais variaveis explicativas, cada um
COM 0 seu respectivo parametro.

24



Neste caso, a interpretacdo dos coeficientes é dada como sendo a variacdo da
probabilidade de ocorréncia de sucesso (y=1) associada a uma alteracdo na variavel
explicativa (vetor X), mantendo-se tudo o mais constante.

Um problema dessa especificacdo é que ndo é possivel haver relacdo linear entre as
varidveis para quaisquer valores, pois desta forma seria possivel se estimar uma

probabilidade menor do que 0 (zero) ou maior do que 1 (um), o que seria absurdo.

4.1.2 Probit

O modelo Probit é uma forma de contornar as limitacdes do MPL. Para lidar com o
problema considere o seguinte modelo:

P(y =1/x) =G(5, + BX).,
no qual 0<G(z)<1, ou seja, “G” é uma fungdo que assume valores entre 0 e 1 para todos 0s
numeros reais (z). Desta forma se garante que a probabilidade de sucesso se encontre no
mesmo intervalo. No modelo Probit, “G” € uma funcéo de distribui¢do cumulativa normal
(gaussiana) 2.

A interpretacdo dos coeficientes é analoga a apresentada para o caso do MPL, ou seja, é
a variacdo da probabilidade de ocorréncia de sucesso (y=1) associada a uma alteracdo na

variavel explicativa (vetor X), mantendo-se tudo o mais constante™.

4.2 Selecdo amostral

No presente estudo a andlise é focada apenas nas entrevistas da PME realizadas nos
meses de marco de cada ano, essa escolha se deve ao fato de que este més representa o
inicio do ano letivo em grande parte das escolas brasileiras.

Tendo em vista a sistematica de entrevistas da pesquisa, espera-se que existam
individuos da amostra tanto no periodo “t” (marco de 2008, por exemplo) como também no
periodo “t+1” (marco de 2009)** e que nenhum individuo seja entrevistado em periodos

subsequentes. Esta possibilidade de acompanhar os individuos de um ano para outro é que

12 Qutras distribuicdes também podem ser utilizadas, a funcéo logistica, que da origem ao modelo Logit, é uma das mais
populares.

13 Essa interpretacéio é possivel quando se faz transformacdes para se encontrar os efeitos marginais, como utilizado neste
trabalho. Para maiores detalhes ver Greene. W. (2003) “Econometric Analisys”.

1% para alguns anos da PME antiga isso n4o é verdade. Ha casos nos quais todas as entrevistas iniciais sao feitas em um
ano, ndo havendo novos individuos entrevistados no ano seguinte.
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permite a construcdo das varidveis dependentes binarias apresentadas anteriormente: a)
aprovacdo, b) continuacdo dos estudos. Por conta disso, apenas os individuos que
frequentavam a escola no periodo “t” e que constavam na pesquisa no periodo
subsequente™ fazem parte da amostra utilizada neste trabalho.

A incluséo de variaveis relacionadas ao “background” familiar, como escolaridade e
idade dos pais, aliada a falta de informacéo especifica sobre esses aspectos no questionario
da PME, torna necessario a utilizacdo apenas dos individuos identificados como filho(a) do
chefe do domicilio®. Portanto, para se calcular as variaveis relevantes sobre os pais, foi
considerado como pai ou mée o chefe do domicilio ou seu cénjuge, dependendo do sexo de
cada um deles.

Como o objetivo deste estudo é analisar o fluxo escolar do ensino fundamental para o
médio, e dentro deste ultimo, foram excluidos os individuos que ndo frequentavam, no
periodo “t”, a oitava série do fundamental ou o primeiro e segundo anos do ensino médio.

Além dos ajustes descritos acima, 0 passo seguinte consistiu em procurar dimensionar e
eliminar algumas inconsisténcias que podem ser encontradas no banco de dados, devido a
erros de processamento dos dados ou erros de informagéo por parte do entrevistado, que
pode ser qualquer morador do domicilio do individuo de interesse. Devido a algumas
diferencas metodoldgicas, essa etapa implica ajustes diferentes entre a nova e a antiga
PME.

Em ambas as pesquisas foram excluidos os individuos que possuiam escolaridade maior
em “t” do que em “t+1” ou que possuiam 2 (dois) anos ou mais de escolaridade em “t+1 do
que em “t”. Também foram excluidos os individuos que ndo possuissem, pelo menos, 14
anos a menos que o responsavel (pai ou mée) mais velho.

No caso da nova PME também ndo foram utilizados os individuos que indicavam
evolucdo de idade negativa ou maior do que 2 (dois) entre dois anos consecutivos®”.

Com o objetivo de colocar em pratica 0 modelo empirico apresentado acima foram

criadas algumas variaveis, cujas estatisticas descritivas sao apresentadas na tabela abaixo.

15 Neste contexto entende-se por perfodo subseqiiente 0 més de margo do ano posterior.

18 para a nova PME é possivel extrair as informagdes utilizadas nesse estudo para o nivel familia, mas no caso da antiga
PME isto ndo se aplica. Sendo assim dicidiu-se homogeneizar as informagdes na medida do possivel.

170 esperado é que essa diferenca seja de exatamente um ano, entretanto a utilizagdo do intervalo entre 0 e 2 se justifica
por eventual erro no preenchimento do questionario. No caso da antiga PME isto ndo se aplica pois, diferentemente do
gue ocorre na nova versdo da pesquisa, a forma pela qual se identifica os individuos entre pesquisas consecutivas se utiliza
da data de nascimento.
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Cabe notar que algumas caracteristicas adicionais, como unidade de medida de cada uma

delas, séo apresentadas no “anexo 1”.

Tabela 1. Estatisticas descritivas
Variavel obs media  desvpad

variaveis dependentes

Aprovagéo 33,787 0.67 0.47
Continuacdo 33,787 0.93 0.25
caracteristicas individuais e background
Idade 33,787 17.34 2.73
Masc 33,787 0.48 0.50
esc_pais 33,787 7.76 4.36
idade_pais 33,787 48.32 7.91
resp. solitario 33,787 0.19 0.39
pessoas no dom 33,787 5.16 1.89
anos de atraso 33,787 1.83 2.52

caracteristicas do mercado de trabalho local
salario de jovens 33,787 430.73 121.11
salario de adultos 33,787  1319.37 321.57
Emprego 33,787 92.96 2.93

caracteristicas da qualidade de ensino local
salario dos prof. 33,787 983.57 299.26

oferta de prof. 33,787 5.71 1.63
esc. dos prof. 33,787 12.58 0.72
identificacdo da regido metropolitana
Recife 33,787 0.13 0.34
Salvador 33,787 0.12 0.33
Belo Horizonte 33,787 0.20 0.40
Rio de Janeiro 33,787 0.18 0.38
Sao Paulo 33,787 0.23 0.42
Porto Alegre 33,787 0.14 0.34
identificagdo da série frequentada em "t"
Oitava 33,787 0.38 0.49
Primeiro 33,787 0.35 0.48
Segundo 33,787 0.27 0.44

5. Resultados econométricos

Nesta secdo sao apresentados os resultados econométricos com a utilizacdo dos dados e

metodologias descritos anteriormente.
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As tabelas Al e A2, no anexo I, apresentam os resultados da equacéo (1), qual seja, a

regressdo das variaveis de controle (os X’s) sobre a aprovagdo (A ). A andlise ¢ feita

separadamente para cada uma das trés séries nas quais um individuo pode estar no periodo
“t” (oitava do fundamental ou primeira e segunda do medio). Para tal, como discutido na
secdo I, sdo utilizadas duas metodologias alternativas, o MPL (tabela Al) e o Probit (tabela
A2). Adicionalmente, como podem ser observadas nas tabelas, as amostras de cada série
possuem duas especificacdes distintas, sobre as quais é preciso fazer alguns comentarios.

As diferengas entre as especificacbes residem nas varidveis de mercado de trabalho e
qualidade de ensino local. Essas, ao contrario das variaveis dependentes e de background,
ndo sdo Unicas para cada individuo. Como estdo relacionadas apenas ao ano da entrevista e
entre as regides metropolitanas, elas apresentam relativamente pouca variacéo®®. Este fato,
aliado a multicolinearidade existente entre elas, tende a tornar a estimacgao pouco precisa.

Para melhorar a precisdo das estimacgdes, optou-se por apresentar uma especificacdo
alternativa, na qual as variaveis de mercado de trabalho e de qualidade de ensino local sé&o
substituidas por uma variavel sintese de cada uma dessas duas dimensdes. A variavel
“mercado (cp)” é o componente principal, a sintese, das trés varidveis de mercado de
trabalho, enquanto que a “qualidade (cp)” é o equivalente para a qualidade da educacéo.
Este expediente metodoldgico tende a deixar a estimacdo mais precisa na medida em que
diminui o problema da multicolinearidade entre essas variaveis, reduzindo a variancia dos
coeficientes estimados.

Das variaveis incluidas no modelo, o género e 0s anos de atraso do individuo, a
escolaridade dos pais®® e a “qualidade (cp)” séo as que influenciam, de forma robusta e
significante, a probabilidade de aprovacdo nas trés séries. Em alguns casos a existéncia de
pai solteiro, o numero de pessoas no domicilio, a oferta e salarios dos professores também
afetam a variavel dependente.

Os individuos do sexo masculino apresentam probabilidade menor de serem aprovados
com relacdo as mulheres, algo entre 5% e 9%, dependendo da série e metodologia utilizada.

Cada ano a mais de atraso escolar esta associado a uma queda de 2% a 4% da chance de

18 Mais precisamente, ha 114 valores para cada uma delas (resultado da multiplicacéo do nimero de anos pelo de regides
metropolitanas — 19 e 6, respectivamente), nimero inferior aos 33,793 das outras variaveis.

1% Como se veré no anexo, esta variavel é definida como sendo os anos de escolaridade do responsavel que obteve o maior
nivel de instrugdo.
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aprovacdo. Ja para cada ano a mais de estudo dos pais a probabilidade de avanco escolar
sofre incremento proximo entre 0,4% e 1,2%.

Cabe destacar que nenhuma das variaveis relacionadas ao mercado de trabalho
apresenta impacto estatisticamente significante. Por outro lado, a qualidade do ensino local,
representado pelo componente principal (qualidade), estd positivamente relacionada a
aprovacao®.

Estes resultados parecem indicar que as variaveis mais relevantes na determinacdo da
aprovacdo estdo ligadas diretamente as caracteristicas do individuo e de sua familia,
entretanto a qualidade do ensino também representa relevancia. Com relacdo a metodologia
economeétrica, uma comparacdo qualitativa permite concluir que, embora haja algumas
diferengas entre o0s coeficientes encontrados, os modelos apresentam resultados
semelhantes para todas as trés amostras utilizadas.

Para a estimacdo da equacéo (2), cuja variavel dependente € a continuacao dos estudos,
também foram utilizados o MPL e o Probit, cujos resultados para cada uma das trés
amostras estdo apresentados no anexo Il nas tabelas A3 e A4, respectivamente.

Foram estimadas trés especifica¢fes distintas. As duas primeiras sdo semelhantes as da
equacdo (1), com a excecdo da inclusdo da variavel “aprovacdo” como explicativa. A
ultima especificacdo se diferencia da segunda por serem introduzidas iteracdes entre 0s
anos e a variavel binaria de aprovagdo. Este expediente permite identificar se houve
mudanga, no decorrer dos anos, da importancia da aprovacdo na decisdo dos jovens
continuarem os estudos no periodo subsequente.

As variaveis que se mostram estatisticamente significantes de forma robusta sdo a
aprovacdo, idade, género e escolaridade dos pais. Em alguns casos o nimero de pessoas no
domicilio, anos de atraso e varidveis de qualidade de educacdo apresentam resultados
significativos.

Um aumento de um ano no atraso escolar dos estudantes esta associado a uma
diminuicdo proxima de 0,8 a 2,7 pontos percentuais na probabilidade de continuagdo. O
coeficiente associado ao sexo masculino varia entre -1,0 e -1,7 Os meninos possuem 0
mesmo resultado encontrado no coeficiente de género (masculino). Um ano a mais de
escolaridade dos pais possui impacto positivo de cerca de 0,3. Estranhamente, quando

alguma variavel de qualidade da educacdo é significante o seu sinal é negativo, indicando

2 por se tratar de uma variavel sintese, a interpretacéo do seu coeficiente fica prejudicada.
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uma relacdo inversa com a continuacdo dos estudos dos jovens. Os graficos Al a A3 no
anexo Il ilustram alguns desses resultados.

Com relacdo ao impacto da aprovacdo cabe fazer uma analise um pouco mais
pormenorizada. Para qualquer das metodologias e séries utilizadas, hd uma relagdo positiva
entre a aprovacdo e a continuacdo dos estudos. Entretanto duas caracteristicas chamam,
particularmente, a atengéo.

Primeiramente, nota-se que o coeficiente encontrado para os alunos da transi¢éo entre o
ensino fundamental e médio é menor do que os demais, este resultado pode ser explicado

pela percepcdo dos alunos da importancia de completar o ciclo fundamental (Figura 15).

Figura 22.  Coeficiente de aprovacdo sobre a continuidade dos estudos
(especificacdo 1)
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Adicionalmente, ao acrescentar a interagdo entre os anos e varidvel de aprovacédo
(especificacdo 3) o coeficiente da dummy de aprovagdo passa a ser estatisticamente néo
diferente de zero. Este resultado é de se esperar, uma vez que 0 impacto dessa variavel
passou a ser captado entre os anos. Os valores dos coeficientes da interacdo séo

apresentados abaixo (figuras 23, 24 e 25).
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Figura 23.

Coeficiente da interacdo (ano/aprovacao) para a oitava série do EF
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Figura 24.

Coeficiente da interacéo (ano/aprovacao) para o primeiro ano do EM
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Figura 25.

Coeficiente da interacdo (ano/aprovacéo) para o segundo ano do EM
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Com relacdo a oitava ndo se observa uma clara tendéncia de queda da importancia,

decorrer dos anos, da aprovacdo na decisdo dos jovens em continuar os estudos. Ja no

primeiro ano do ensino médio, é possivel perceber que o coeficiente da iteracdo diminui
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com a evolugéo do tempo, isto indica que a aprovacdo foi perdendo importancia. O padréo
apresentado no segundo ano é um pouco mais nebuloso, embora tenha havido uma queda,

ela ndo foi tdo acentuada como no caso anterior.

6. Conclusoes

Esta pesquisa tem um duplo objetivo. Primeiramente, elaboram-se indicadores de fluxo
escolar e a partir deles descrevem-se as evolucGes dos fluxos escolares do ensino
fundamental para o ensino médio e os fluxos ao longo do ensino médio para a Ultima
década nas seis maiores regides metropolitanas do pais. Para tanto, desenvolve-se um
modelo basico de fluxo de alunos com base em dados que se observam 0s mesmos
individuos ao longo de um ano. Segundo, estimam-se modelos econométricos que
estabelecem os conjuntos de variaveis associadas as caracteristicas do aluno e sua familia,
do mercado de trabalho local e das condigdes locais de oferta escolar que estdo mais
fortemente relacionadas com os fluxos observados. Utilizando os dados da Pesquisa
Mensal de Emprego do IBGE (PME/IBGE), os resultados indicam que para os anos de
2008 e 2009: (i) na oitava série, de cada 100 alunos matriculados em 2008, 74,4% foram
aprovados. Destes 97% ingressaram no primeiro ano do ensino médio. Entre os nédo
aprovados, 96,5% continuaram estudando na oitava série; (ii) no primeiro ano do ensino
médio, de cada 100 alunos matriculados em 2008, 71,4% foram aprovados. Destes 96,2%
ingressaram no segundo ano do ensino médio. Entre os ndo aprovados, 91,4% continuaram
estudando no primeiro ano; (iii) no segundo ano do ensino médio, de cada 100 alunos
matriculados em 2008, 79,9% foram aprovados. Destes 99,2% ingressaram no terceiro ano
do ensino médio. Entre os ndo aprovados, 95,6% continuaram estudando no segundo ano;
(iv) as reducBes das matriculas observadas para as seis regides metropolitanas brasileiras
sdo explicadas por declinios de matriculas entre as transicGes das séries e ao longo delas.
Entre os alunos em idade correta, essa reducdo ocorre predominantemente nas transicdes
entre uma série e outra. Para os alunos atrasados, essa reducdo ocorre mais frequentemente
ao longo do ano letivo de cada série.

As estimacdes revelam que para cada 100 alunos matriculados na oitava série em idade
correta, cerca de 80 desses estdo matriculados no primeiro ano do ensino medio no ano
seguinte. Cerca de 65 (dos 100) estdo matriculados no segundo ano do ensino médio dois

anos depois. Cerca de 55 (dos 100) estdo matriculados no terceiro ano trés anos depois. E
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cerca de 45 (dos 100) completam o ensino médio ao final do terceiro ano. Em outras
palavras, de cada 100 alunos matriculados na oitava série em idade correta, por volta de 45
alunos completam o ensino medio em quatro transicdes. Os demais 55 alunos ou repetem
alguma série ou evadiram a escola em algum momento desta trajetoria.

Para saber a importancia relativa da repeténcia e do evasédo para explicar o fluxo de 45
alunos, estimou-se a probabilidade de um aluno em idade correta entre a oitava série do
ensino fundamental e o terceiro ano do ensino médio de ndo completar a série no ano
corrente e ndo se matricular no ano seguinte. Este exercicio foi feito para a coorte que
estava na oitava serie em idade correta em 2006. Esta probabilidade foi estimada em 8,8%.
Ou seja, de 100 alunos em idade correta na oitava série, cerca de 9 alunos ficam fora da
escola ao menos uma vez ao longo de quatro anos. Isto implica que, dos 55 alunos que nao
completam o ensino médio em idade correta, 16% (=9/55) sairam da escola e ndo
retornaram no ano seguinte pelo menos uma vez. Portanto, pelo menos 84% dos que
tiveram seu fluxo atrasado continuaram estudando.

Com base nesses numeros, podemos constatar primeiro, que a ndo aprovagao na oitava
série ainda é uma barreira para o ingresso no ensino médio e para a progressao ideal ao
longo ensino médio. Segundo, a ndo aprovacdo ndo € mais um fator importante para a
evasdo escolar (ao menos um ano depois).

Levando-se em consideracdo que a taxa liquida de matricula na oitava série em 2006 foi
de 44% e que destes, apenas cerca de 45% completaram o ensino médio em idade correta, é
possivel estimar que de cada 100 individuos de 14 anos de idade em 2006, apenas 20 desses
completam o ensino médio em idade correta. Este atrito se deve grosso modo a dois fatores:
(i) mais da metade desses ndo chegam em idade correta ao fim do ensino fundamental, e (ii)
entre os que alcancam o ultimo ano do ensino fundamental em idade correta, mais da
metade ndo completa o ensino médio em idade correta. Isto se deve predominantemente aos
atrasos no fluxo escolar e ndo a evasao escolar (saida e ndo retorno a escola em um ano ou
menos). Com isso, pode-se concluir que o problema de fluxo escolar do ensino médio é em
parte devido aos problemas do fluxo do ensino fundamental, mas também é em grande
medida devido aos problemas de fluxo do préprio ensino médio.

Este artigo investiga também os determinantes imediatos das transicdes do fluxo
escolar. Os principais resultados foram que as caracteristicas individuais do aluno e de sua
familia sdo importantes tanto para a aprovagdo quanto para a continuagdo da frequéncia a
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escola. Dentre estes, destacam-se a dimensé@o de género (as meninas sao mais provaveis de
serem aprovadas e de continuarem o0s estudos); a escolaridade dos pais (pais mais
escolarizados estdo associados com a aprovacgao e continuacdo); e anos de atraso (alunos
mais atrasados tem menores probabilidades de serem aprovados e de continuarem o0s
estudos). Ademais, ndo se observou impactos significativos das condi¢des do mercado de
trabalho local sobre as probabilidades dos alunos serem aprovados ou de continuarem 0s
estudos.

Ja a qualidade da escola medida como um indicador composto de salario e escolaridade
do professor e nimero de alunos por professor mostrou-se importante para a aprovagédo dos
alunos. Porém, os resultados nao sdo robustos para a probabilidade de continuar os estudos.

Do ponto de vista de politicas publicas, esses resultados permitem conjecturar que a
qualidade do ensino médio é um fator relevante para o bom fluxo escolar. Levando-se em
consideracdo que a qualidade da escola é significativa para a aprovacgdo e a aprovagéo € o
principal gargalo para a transi¢cdo (mesmo entre os alunos em idade correta), a qualidade da
oferta do ensino médio deve ser uma das frentes de intervencdo para politicas voltadas a

melhoria do fluxo escolar do ensino médio.
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Anexo |
Idade: retirada diretamente do questionario da PME, se refere a idade, em anos, dos

individuos.

Masculino: é uma variavel binaria que identifica se o individuo é do sexo masculino

Escolaridade dos pais: anos de escolaridade do pai de maior nivel educacional (pai ou
mée). Foi considerado como pai ou mée o chefe ou seu conjuge, dependendo do sexo de
cada um deles (no periodo t+1).

Idade pais: idade do pai de mais velho (pai ou mae). Foi considerado como pai ou mae
o chefe ou seu cdnjuge, dependendo do sexo de cada um deles (no periodo t+1).

Pai solteiro: é uma variavel binaria que identifica se ndo ha conjuge na familia do
individuo, foi dado o valor 1 (um) para os casos de responsavel solitario e 0 (zero) para 0s
demais (no periodo t+1).

Pessoas no domicilio: é o nimero de pessoas no domicilio (no periodo t+1).

Anos atraso: Numero de anos de atraso com relacdo a idade adequada de frequéncia a
série em que o individuo esta matriculado. Como a entrevista foi feita em marco e a idade
escolar é determinada em junho, foi preciso fazer um ajuste para os nascidos em abril, maio
e junho. Foi considerado idade ideal para a oitava série do fundamental 14 anos, para o
primeiro ano do ensino médio foi 15 e para o segundo 16 anos (no periodo t).

Salario de jovens: salario, em 100 reais, habitualmente recebido no trabalho principal
dos individuos com idade entre 14 e 20 anos que tinham renda, por RM e ano da entrevista
(no periodo t+1).

Salario de adultos: salario, em 100 reais, habitualmente recebido no trabalho principal
dos individuos com idade entre 26 e 65 anos que tinham renda, por RM e ano da entrevista
(no periodo t+1).

Emprego: calculado como a razéo entre pessoas ocupadas e economicamente ativas na
semana de referéncia por RM e ano da entrevista (no periodo t+1).

Salario dos prof: salario, em 100 reais, habitualmente recebido no trabalho principal
dos professores por RM e ano da entrevista (no periodo t+1).

Oferta: numero de professores dividido pelo nimero de jovens entre 7 e 17 anos (vezes
100) por RM e ano da entrevista (no periodo t+1).

Escolaridade dos prof: nimero de anos de estudo dos professores por RM e ano da

entrevista (no periodo t+1).
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Anexo Il

Os dados da amostra selecionada indicam que, entre 2008 e 2009, 75% dos estudantes
foram aprovados. Destes, cerca de 97% continuaram os estudos, indice semelhante aos dos
alunos néo aprovados, cuja taxa de continuidade foi de 94%. Este resultado indica que, de
modo geral, parte expressiva dos alunos continuaram a estudar independentemente de sua
aprovacao no ano letivo anterior.

De modo complementar aos dados agregados mostrados acima, é feita as seguir uma
andlise da evolucdo dos indicadores para cada uma das quatro possiveis situa¢fes do fluxo
escolar, sendo que os resultados de cada uma sdo desagregados para as séries abordadas
neste estudo.

A proporgdo dos que foram aprovados e continuaram os estudos é, sistematicamente,
superior com relacdo as outras trés possibilidades. A evolucdo do fluxo entre as séries
apresenta comportamento parecido, com crescimento entre o inicio dos anos noventa e dois

mil, quando deixa de se observar alguma tendéncia clara, seja de crescimento ou queda.

Figura 26.  Participacéo de aprovados e que continuaram a estudar
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Com relagdo a proporcdo dos que foram ndo aprovados e continuaram a estudar,
segundo caso em importancia relativa, houve uma clara tendéncia de queda, para todas as
séries, entre o inicio dos anos noventa e dois mil. A partir dai, observa-se uma relativa

estabilidade do indicador.
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Figura 27.  Participacéo de ndo aprovados e que continuaram a estudar
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A participacdo dos estudantes aprovados e que param de estudar é baixa. Apos 1993
ndo se observa nenhum ponto nos dados, ano ou série, acima de 4%. Além de ndo haver

uma clara tendéncia do indicador, ele apresenta um comportamento oscilatério (Figura 22).

Figura 28. Participacéo de aprovados e que pararam de estudar
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A proporcdo de estudantes ndo aprovados e que pararam de estudar teve uma queda
robusta no periodo analisado. Este resultado foi particularmente acentuado na transicédo
entre o primeiro e 0 segundo ano do ensino médio, que caiu de 10% para préximo de 2% no
Gltimo ano. Apesar de ter sido menos pronunciada, é possivel identificar uma queda deste

indicador para as outras duas transic¢des (Figura 23).
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Figura 29. Participacdo de ndo aprovados e que pararam de estudar
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ANEXO |11 — Regressdes Econométricas
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Tabela Al- Resultados para “Aprovacao” (MPL)

Variavel dependente: Aprovagédo

Oitava

Primeiro

Segundo

Var
Caracteristicas individuais e de background
masculino -0.054***  -0.054*** -0.079*** -0.079*** -0.082*** -0.082***
[0.008] [0.008] [0.008] [0.008] [0.009] [0.009]
escolaridade dos pais 0.005***  0.005*** 0.011***  0.011*** 0.009***  0.009***
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
idade pais 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
pai solteiro -0.022* -0.0210 -0.035** -0.035** -0.0160 -0.0160
[0.011] [0.011] [0.011] [0.011] [0.013] [0.013]
pessoas no domicilio -0.0030 -0.0030 -0.006* -0.006* -0.011*** -0.011***
[0.002] [0.002] [0.002] [0.002] [0.003] [0.003]
anos de atraso -0.025***  -0.025*** -0.036*** -0.036*** -0.032***  -0.032***
[0.002] [0.002] [0.002] [0.002] [0.002] [0.002]
Caracteristicas do mercado de trabalho local
salario jovens (R$100) -0.0100 - -0.0080 - 0.0210 -
[0.016] [0.017] [0.019]
salario adultos (R$100) 0.0100 - 0.0060 - 0.0000 -
[0.006] [0.006] [0.007]
taxa de emprego -0.0060 - 0.0030 - -0.0080 -
[0.004] [0.005] [0.005]
mercado (cp) - 0.0160 - 0.0040 - 0.0090
[0.011] [0.011] [0.013]
Caracteristicas da qualidade do ensino local
salario prof. (R$100) 0.010* - 0.0010 - 0.0090 -
[0.004] [0.004] [0.005]
oferta -0.0070 - 0.0110 - 0.0070 -
[0.006] [0.007] [0.008]
escolaridade dos prof. 0.0150 - 0.0200 - 0.0400 -
[0.02] [0.02] [0.023]
qualidade (cp) - 0.025** - 0.021* - 0.047%**
[0.009] [0.009] [0.01]
Controles de RM e ano
RM sim sim sim sim sim sim
ano sim sim sim sim sim sim
N° obs 12,863 12,863 11,968 11,968 8,956 8,956
R? 0.06 0.06 0.11 0.11 0.09 0.09
F 22.29 24.66 41.13 46.10 22.84 25.51
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Tabela A2- Resultados para “Aprovacao” (Probit)

Variavel dependente: Aprovagao

Oitava

Primeiro

Segundo

Var
Caracteristicas individuais e de background
masculino 0.057%** 0057***  0,085%** -0085%**  -0,087*** -0,087***
[0.008] [0.008] [0.009] [0.009] [0.01] [0.01]
escolaridade dos pais 0.005***  0,005*** 0.012***  0.012*** 0.01*** 0.01***
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
idade pais 0 0 0.001 0.001 0 0
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
pai solteiro -0.023** -0.022* -0.038*** -0.038*** -0.016 -0.015
[0.011] [0.011] [0.013] [0.013] [0.013] [0.013]
pessoas no domicilio -0.003 -0.003 -0.006**  -0.006** -0.011***  -0.011***
[0.002] [0.002] [0.003] [0.003] [0.003] [0.003]
anos de atraso -0.024***  -0.024*** -0.039***  -0.039*** -0.031***  -0,031***
[0.002] [0.002] [0.002] [0.002] [0.002] [0.002]
Caracteristicas do mercado de trabalho local
salario jovens (R$100) -0.015 - -0.009 - 0.022 -
[0.017] [0.019] [0.02]
salario adultos (R$100) 0.012** - 0.006 - 0 -
[0.006] [0.007] [0.007]
taxa de emprego -0.006 - 0.002 - -0.009 -
[0.005] [0.005] [0.005]
mercado (cp) - 0.015 - 0.004 - 0.01
[0.011] [0.013] [0.014]
Caracteristicas da qualidade do ensino local
salério prof. (R$100) 0.01** - 0 - 0.009* -
[0.004] [0.005] [0.005]
oferta -0.007 - 0.012 - 0.007 -
[0.007] [0.007] [0.008]
escolaridade dos prof. 0.013 - 0.021 - 0.041* -
[0.021] [0.022] [0.024]
qualidade (cp) - 0.026*%** - 0.021** - 0.048***
[0.009] [0.01] [0.011]
Controles de RM e ano
RM sim sim sim sim sim sim
ano sim sim sim sim sim sim
N° obs 12,863 12,863 11,968 11,968 8,956 8,956
Pred. P 0.70 0.70 0.62 0.62 0.70 0.70
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Tabela A3 - Resultados para “Continuacéo” (MPL)

Variavel dependente: Continuagéo

Oitava Primeiro Segundo
Var
Caracteristicas individuais e de background
aprovacéo 0.021***  0.021*** 0.0110 0.115***  0.114*** 0.018 0.071***  0.071*** 0.0180
[-0.005] [-0.005] [-0.029] [-0.005] [-0.005] [-0.029] [-0.005] [-0.005] [-0.029]
masculino -0.017***  -0.017*** -0.017*** -0.013**  -0.013**  -0.013** -0.010* -0.010* -0.010*
[-0.004] [-0.004] [-0.004] [-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005]
escolaridade dos pais 0.003***  0.003***  0.003*** 0.004***  0.004***  0.004*** 0.002***  0.002***  0.002***
[-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001]
idade pais 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000 0.000
[0 [ [ [ [ [ [ [ [
pai solteiro -0.003 -0.003 -0.003 -0.008 -0.008 -0.009 -0.006 -0.006 -0.005
[-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006]
pessoas no domicilio -0.001 -0.001 -0.001 -0.003* -0.003* -0.003* -0.001 -0.001 -0.001
[0.001]  [0.001]  [-0.001] [-0.001]  [0.001]  [-0.001] [-0.001]  [0.001]  [-0.001]
anos de atraso -0.027*%**  -0,027*** -0.027***  -0.024*** -0.024*** -0.023***  -0.018*** -0.018*** -0.018***
[-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001] [-0.001]
Caracteristicas do mercado de trabalho local
salério jovens (R$100) -0.008 - - -0.014 - - -0.001 - -
[-0.008] [-0.01] [-0.009]
salario adultos (R$100) 0.004 - - 0.004 - - -0.002 - -
[-0.003] [-0.004] [-0.003]
taxa de emprego 0.003 - - 0.003 - - 0.002 - -
[-0.002] [-0.003] [-0.003]
mercado (cp) - 0.004 0.004 - 0.008 0.010 - -0.002 -0.001
[-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006] [-0.006]
Caracteristicas da qualidade do ensino local
salario prof. (R$100) 0.000 - - 0.003 - - -0.001 - -
[-0.002] [-0.002] [-0.002]
oferta 0.005 - - -0.008* - - -0.004 - -
[-0.003] [-0.004] [-0.004]
escolaridade dos prof. -0.005 - - -0.024* - - -0.003 - -
[-0.01] [-0.012] [-0.011]
qualidade (cp) - 0.001 0.000 - -0.012*  -0.015** - -0.009 -0.010
[-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005] [-0.005]
Controles de RM, ano e iteragdo aprovagdo*ano
RM sim sim sim sim sim sim sim sim sim
ano sim sim sim sim sim sim sim sim sim
iteracdo nao ndo sim ndo nao sim ndo nao sim
N° obs 12,863 12,863 12,863 11,968 11,968 11,968 8,956 8,956 8,956
R? 0.11 0.11 0.11 0.14 0.14 0.15 0.09 0.09 0.10
F 41.73 46.68 30.54 54.04 60.24 42.53 23.59 26.41 18.73
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Tabela A4 - Resultados para “Continuacéo” (Probit)

Variavel dependente: Continuagéo

Oitava Primeiro Segundo
Var
Caracteristicas individuais e de background
aprovacéao 0.017***  0.017*** 0.023 0.098***  0.098*** 0.034 0.059***  (.059*** 0.04
[0.004] [0.004] [0.029] [0.005] [0.005] [0.023] [0.006] [0.006] [0.031]
masculino -0.016*** -0.016*** -0.016***  -0.012*** -0.012*** -0.012***  -0.011*** -0.011*** -0.011***
[0.003] [0.003] [0.003] [0.004] [0.004] [0.003] [0.004] [0.004] [0.003]
escolaridade dos pais 0.004***  0.004%**  0004***  0.004*** 0.004*** 0004***  0.003*** 0.002%** 0.003***
[0] [0 [0 [0 [0 [0] [0 [0] []
idade pais 0 0 0 0 0* 0 0 0 0
[0] [] [0] [0] [0] [0] [0] [0] (o1
pai solteiro 0003 -0003  -0.003 -0006  -0.006  -0.006 0005  -0005  -0.005
[0.004] [0.004] [0.004] [0.005] [0.005] [0.004] [0.005] [0.005] [0.004]
pessoas no domicilio -0.001* -0.001*  -0.002**  -0.002*** -0.002*** -0.002*** -0.001 -0.001 -0.001
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
anos de atraso -0.012*** -0.012*** -0.012*** -0.01***  -0.011***  -0.01*** -0.008*** -0.008*** -0.007***
[0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001] [0.001]
Caracteristicas do mercado de trabalho local
salario jovens (R$100) -0.005 - - -0.011 - - -0.002 - -
[0.007] [0.007] [0.007]
salario adultos (R$100) 0.004* - - 0.002 - - -0.001 - -
[0.002] [0.003] [0.003]
taxa de emprego 0.001 - - 0.001 - - 0.001 - -
[0.002] [0.002] [0.002]
mercado (cp) - 0.003 0.002 - 0.002 0.003 - -0.004 -0.003
[0.004] [0.004] [0.005] [0.004] [0.005] [0.005]
Caracteristicas da qualidade do ensino local
salario prof. (R$100) -0.001 - - 0.002 - - -0.001 - -
[0.002] [0.002] [0.002]
oferta 0.005** - - -0.005* - - -0.003 - -
[0.003] [0.003] [0.003]
escolaridade dos prof. -0.001 - - -0.015* - - -0.002 - -
[0.008] [0.008] [0.008]
qualidade (cp) - 0.003 0.002 - -0.008*  -0.009** - -0.006 -0.006*
[0.004] [0.004] [0.004] [0.004] [0.004] [0.004]
Controles de RM, ano e iteragdo aprovagdo*ano
RM sim sim sim sim sim sim sim sim sim
ano sim sim sim sim sim sim sim sim sim
iteragdo ndo ndo sim nao ndo sim ndo ndo sim
N° obs 12,863 12,863 12,863 11,968 11,968 11,968 8,956 8,956 8,956
Pred. P 0.96 0.96 0.97 0.96 0.96 0.96 0.97 0.97 0.97
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Figura Al — Diferencial de probabilidade de Aprovacéo e Ndo Evaséo - meninas x
meninos (regressdes Al e A3)
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A figura Al apresenta a diferenca na probabilidade de aprovacéo e de ndo evasédo entre
meninos e meninas para cada uma das trés transicdes analisadas. As meninas tém uma
probabilidade de aprovacdo maior do que 0s meninos, para a oitava série do fundamental a
diferenga é de 5,4 pontos percentuais, enquanto que para 0 primeiro e segundo ano do
ensino medio essa diferenca é de 7,9 e 8,2, respectivamente.

Similarmente, as meninas também apresentam um resultado mais satisfatorio com
relagdo a probabilidade de nédo evasdo. A probabilidade de ndo evaséo na transicdo entre a
oitava série do fundamental e o primeiro ano do médio € 1,7 ponto percentual menor para
as meninas em comparacdo aos meninos. Para as transi¢cGes subsequentes, este valor é de

1,3 e 1 ponto percentual.
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Figura A2 — Efeito marginal da Escolaridade dos Pais na Probabilidade de Aprovagéo
e Nao Evasao (regressdes Al e A3)
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A figura A2 apresenta o efeito marginal de um ano a mais na escolaridade dos pais
sobre a probabilidade de aprovacéo e de ndo evasdo. Um ano a mais na escolaridade dos
pais (ver anexo | para a descri¢do das variaveis) esta associada a um aumento de 0,5 ponto
percentual na aprovacdo na oitava série do fundamental e de 1,1 e 0,9 ponto percentual nas
séries subseqlentes.

A escolaridade dos pais também influencia a ndo evasao dos estudantes. Com relacao a
primeira transicdo, um ano a mais de escolaridade esta associada a um aumento de 0,3
pontos percentuais na probabilidade de ndo evasdo Para as transigdes subsequentes, este
valor é de 0,4 e 0,2 ponto percentual.

Figura A3 — Efeito marginal da Anos de Atraso na Probabilidade de Aprovacéo e N&o
Evasao (regressoes Al e A3)
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A figura A3 apresenta o efeito marginal de um ano adicional de atraso escolar do aluno
sobre a probabilidade de aprovacdo e de ndo evasdao. Um ano a mais de atraso escolar esta
associada a uma queda de 2,5 pontos percentuais na aprovacdo na oitava série do
fundamental e de 3,6 e 3,2 pontos percentuais nas séries subsequentes (note que no gréafico,
por conveniéncia, a queda na probabilidade de aprovacdo foi apresentada com valor
positivo).

O atraso escolar também impacta a probabilidade de ndo evasdo. Com relacdo a
primeira transicdo, um ano a mais de atraso escolar esta associada a um aumento de 2,7
ponto percentual na probabilidade de ndo evasdo. Resultado um pouco mais forte com
relacdo as transi¢des subsequentes, cujo valor é de 2,4 e 1,8 ponto percentual.

As duas figuras anteriores explicitaram os efeitos de um ano a mais na escolaridade dos
pais e dos anos de atraso escolar sobre a probabilidade de aprovagdo e ndo evasao.
Entretanto, tendo em vista que tanto os niveis de escolaridade dos pais como 0s anos de

atraso escolar sdo variados, os seus efeitos podem se acumular.

Figura A4 — Efeito da Escolaridade dos Pais na Probabilidade de Aprovacao (p.p)

_ 18
7
£ 15 s
g /
3
14 /
2 /
s 1
L
H //
L 10 /:/.
©
-
= 8
=3
] //‘:'/./ /
T 6
: O el . il
s 4
g P e el
=
[
E W
3
< 0l

0 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15

Escolaridade dos pais
—4—Ditava =—4=—Primeiro —4—Segundo

47



Figura A5 — Efeito da Escolaridade dos Pais na Probabilidade de Continuagéo (p.p)

wn

=

£ 45 "
(=]

g 4 14"’/~
S

3

£ 35 /

c

g /

@ 3 i
4 25

]

kS / /

5 2 / /'

2

€ 15

= N ol

KT |

2 )/,:,/‘/v

5 05 /

1} 1 2 3 4 5 [ 7 8 9 10 11 12 13 14 15
Escolaridade dos pais

—— Oitava/Primeiro —4—Segundo

Mesmo que o efeito adicional de um ano a mais na escolaridade dos pais sobre a
probabilidade de aprovacdo e ndo evasdo possa ser considerado pequeno, ao se acumular
esta diferenca entre estudantes com pais de nivel de escolaridade muito distintos este efeito
é bastante significativo.

Por exemplo, estudantes com pais que possuem 15 anos de escolaridade tem quase 8
pontos percentuais a mais na probabilidade de aprovacédo na oitava série do fundamental.
Nas demais séries analisadas este impacto € ainda maior, de 14 pontos percentuais no
segundo ano e 17 no primeiro do ensino medio (figura A4).

O impacto sobre ndo aprovacao é menos acentuado. Na primeira e segunda transicéo a

diferenca é de 4,5 pontos percentuais, na terceira transicao ela é de 3 (figura Ab).

Figura A6 — Efeito dos Anos de Atraso na Probabilidade de Aprovacao (p.p)
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Figura A7 — Efeito dos Anos de Atraso na Probabilidade de Continuacéao (p.p)
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Figura A8 — Efeito Total dos Anos de Atraso na Probabilidade de Continuagéo (p.p)

Anos de atraso
0 1 2 3 4

. ——
. e
-

-10 \

-12

Aumento de probabilidade de continuacdo (p.p)

—4—Oitava =—#=Primeiro —4=—Segundo

Da mesma forma como ocorre no caso dos anos de escolaridade dos pais, 0s anos de
atraso escolar também podem ser acumulados. Por exemplo, ao se comparar dois alunos,
um em idade correta e outro com quatro anos de atraso na oitava série do fundamental, a
probabilidade deste ser aprovado é 10 pontos percentuais menor do que aquele. Para as
séries outras série analisadas este valor é de -14 (primeiro) e -13 (segundo), como pode ser
observado na figura A®6.

Com relacdo a ndo evasdao o efeito € menos intenso. Fazendo uma comparacao
semelhante a que foi feita para a aprovacéo, temos que a probabilidade de ndo evasdo do

estudante mais atrasado € 11 pontos percentuais menor na transicdo da oitava série do
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fundamental para o ensino meédio. Para as outras transicdes este valor é de -10
(primeiro/segundo) e -7 (segundo/terceiro), estes resultados estdo expressos na figura A7.

A figura A8, apresenta o efeito total dos anos de atraso na probabilidade de néo evaséo.
A diferenca com relagéo ao expresso na figura A7 é que também é considerado o efeito do

impacto do atraso na aprovacéo e, por sua vez, o da aprovagéo na continuacéo.
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