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RESUMO

As diretrizes do provisionamento de crédito para Instituicdes Financeiras Brasileiras sdo
previstas pela Resolucdo 2682/99 do CMN. Dada a certa discricionaridade existente nesta
resolucdo, serd testado se a conta de provisdo de crédito é utilizada como instrumento de

Gerenciamento de Resultado.

Foi utilizada uma amostra de 123 Bancos entre 2001 e 2012 para investigar a pratica de
Gerenciamento de Resultados, utilizando Dados em Painel em 2 Estagios (2SLS) de forma a
evitar o problema de endogeneidade. Foram testadas trés praticas de Gerenciamento de
Resultado: (i) apresentar lucro liquido positivo, (ii) apresentar lucro liquido crescente, e (iii)
lucro liquido crescente em relacdo a respectivo peer group. Também foi testado se existe uma

hierarquia entre estes objetivos.

Os resultados encontrados para os Bancos Brasileiros diferiram dos resultados encontrados
em estudos efetuados em Bancos no Exterior. No Brasil, foi constatado que a conta de
provisdo de crédito é utilizada parcialmente como mecanismo de Gerenciamento de
Resultados, e a hierarquia de objetivos que havia sido validada no exterior ndo pode ser
confirmada para os Bancos Brasileiros. Utilizamos a conta de provisao de crédito como objeto
do estudo, mas a utilizacdo desta conta esta sujeita a falhas devido ao julgamento do gestor na

classificacdo de risco de crédito de um cliente.



ABSTRACT

The guidelines of loan loss provisions for Brazilian Financial Institutions are defines by the
Resolution 2682/99 from the CMN — Conselho Monetéario Nacional. However, given the
discritionarity of this Resolution, this paper will analyse whether the loan loss provision

account is used as a mechanism of Earning Management.

We used a sample of 123 Financial Institutions between 2001 and 2012 to investigate the
Earning Management practice, and we will use Two Stage Least Squares (2SLS), in order to
avoid the problem of endogeneity. We tested three practices of Earning Management: (i) to
present positive net income; (ii) to present increasing net income; and (iii) to present
increasing net income when compared to a peer group. It also has been tested whether there

exists an hierarchy between these three objectives.

The results found for Brazilian Banks are different from the results found in other studies that
were made on Foreign Banks. In Brazil, we verified that the loan loss provision account is
parcially used as a mechanism of Earning Management, and the hierarchy of objectives that
was validated in Foreign Banks could not be confirmed for Brazilian Banks. The object of this
study was the loan loss provision account, but this account is subject to failures due to the

judgement of managers in classifying the credit risk of a client.
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1. Introdugéo

Diversos autores estudaram a Administracdo de Resultados em Bancos e constataram que ha
suporte empirico para afirmar que os bancos utilizam a conta de provisdo de devedores
duvidosos para este fim (ANANDARAJAN; HASAN; VIVAS, 2003; EL SOOD, 2012;
LOBO, 2001). H& evidéncias de Earning Management quando existe uma relagdo positiva
entre despesas com provisdo de crédito e o resultado de uma instituicdo financeira. Na
existéncia desta pratica, um resultado maior motiva um maior gasto com provisao de forma a
amenizar os ganhos (EL SOOD, 2012; LOBO E YANG, 2005; AHMED, TAKEDA,
THOMAS, 1999).

Existem diversos objetivos para a pratica de Earning Management. A principal modalidade é
0 income smoothing, utilizada ou quando o resultado previamente apurado for elevado,
efetuando assim a reducéo do resultado divulgado; ou quando este resultado for baixo, através
do aumento do resultado divulgado (ZENDERSKI, 2005). Neste contexto, os administradores
buscam evitar a apresentacdo de lucro liquido negativo ou apresentar uma queda do lucro em
relacdo ao periodo anterior (BORNEMANN; KICK; MEMMEL, 2012). Os principais
objetivos que balizam este comportamento sdo transmitir ao mercado uma imagem de solidez
e bom desempenho (GOULART, 2007) e influenciar a percepcdo de risco dos agentes (EL
SOOD, 2012; BALBOA; LOPEZ-ESPINOSA; RUBIA, 2013), além de outros objetivos
pessoais dos administradores como a manutencdo de dividendos e bonus contratuais, que de
forma geral possuem uma parcela variavel que estd atrelada ao desempenho da Instituicdo
Financeira (EL SOOD, 2012; SHUTO, 2007). O administrador pode optar por permanecer em
Seu cargo, mesmo que isso possa comprometer a qualidade dos resultados contabeis
apresentados ou implique no sacrificio futuro da organizagdo (MARTINEZ, 2001). Objetivos
comparativos a um benchmark da industria, de forma a considerar o desempenho de um peer
group também é buscado pelas Instituicdes Financeiras (BORNEMANN; KICK; MEMMEL,
2012).

No Brasil, a Resolucdo do CMN 2682/99 estabeleceu o arcabouco regulatério para
constituicdo da conta de Provisdo de Crédito. A despesa com provisdo deve ser baseada no
nivel de risco da carteira de crédito, e isto é definido por critérios especificos em relacdo ao
devedor e as garantias envolvidas. Como a regulacdo sugere somente um guideline, e ndo

critérios objetivos que determinam a classificacdo de risco, o Banco Central delegou as
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InstituicGes Financeiras a liberdade de definir os modelos ao critério de cada Instituicéo,
surgindo a possibilidade de discricionaridade relativa a conta de provisao de crédito.

No mercado internacional, Bornemann, Kick e Memmel (2012) efetuaram os seguintes testes
no mercado bancario alemao: (i) avaliar se os bancos evitam um lucro liquido (antes de
provisdo de crédito) negativo; (ii) avaliar se os bancos evitam uma queda do lucro liquido
(antes de provisdo de crédito) em relacdo ao periodo anterior, procurando atingir assim uma
menor variabilidade do resultado; e (iii) avaliar se 0s bancos buscam evitar uma queda do
lucro liquido (antes de provisdo de crédito) em relacdo a seu peer group. Os trabalhos
anteriores efetuados no mercado bancario brasileiro tiveram como foco principal avaliar se ha
ou ndo administragdo de resultado utilizando a conta de provisdo. Estes estudos testaram a
hipdtese de existéncia de relacdo positiva entre a despesa com provisdo e o resultado da
Instituicdo Financeira, configurando a suavizacdo de resultados (GOULART, 2007;
ZENDERSKI, 2005).

O presente estudo visa estudar Earning Management no ambiente bancario brasileiro, e possui
como principal contribuicdo a investigacdo inédita de motivos pelos quais a administracdo de
resultado é efetuada nos bancos brasileiros, seguindo framework estabelecido no estudo de
Bornemann, Kick e Memmel (2012). O foco deste estudo sera na administracdo da conta de
Provisdo de Crédito pois esta é a principal conta discricionaria de uma Instituicdo Financeira.
Em segundo lugar, os bancos possuem alta alavancagem, o que faz com que estejam
vulneraveis a volatilidade no valor dos ativos, necessitando constantes ajustes na conta de
Provisdo de Crédito de forma a manter uma cobertura adequada da carteira de crédito
(GONZALEZ, 2007). Sendo assim, a conta de Despesa de Provisdo de Crédito, ao transitar
pela conta de Resultado, possui efeito importante na rentabilidade de um banco.

Seré utilizado teste de dados em painel em dois estagios (2SLS), abordagem inédita no Brasil

e que nao foi utilizada por Bornemann, Kick e Memmel (2012).

Adicionalmente, o estudo é o primeiro no mercado brasileiro que contara com dados da crise
financeira de 2007-2009, que serdo utilizados como variaveis de controle da investigacdo dos

motivos acima.

O estudo é de extrema relevancia pois as Demonstracdes Financeiras sdo a principal fonte de

informagdo publica (ASSAF, 2007). Adicionalmente, como o0s bancos também possuem
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importancia sistémica na economia de um pais, ¢ fundamental possuir o discernimento sobre,
caso exista, qual a magnitude em que ocorre Administracdo de Resultado no mercado

bancario brasileiro.

2. Reviséo Bibliografica e Desenvolvimento de Hipoteses
2.1 Resolugéo 2682 e a possibilidade de discricionaridade

A regulacdo que trata sobre as regras de provisionamento de crédito no Brasil é a Resolucéo
2682 do Banco Central do Brasil, de 21 de Dezembro de 1999. Conforme definido na
legislacdo, a classificacdo de crédito deve ser baseada em alguns critérios definidos pelo
Banco Central, e deve englobar, no minimo, determinados critérios definidos na Resolugdo
(vide Anexo 2). Estas sdo as provisdes identificadas, nas quais ha uma relacdo direta entre a

provisdo efetuada e o risco de crédito do cliente.

Apesar de a Resolugdo 2682 criar a pratica de risco de crédito nas Instituicdes Financeiras, a
norma optou por ndo determinar rigorosamente as caracteristicas que um crédito deve seguir
para ser classificado em cada categoria de risco. Com isto, cada banco € responsavel por
avaliar cada um dos elementos da Resolucdo conforme seu critério e avaliacao e deve definir
um modelo proprietario de avaliacdo de risco (PARENTE, 2000). A Resolucdo trouxe um
arcabouco ao risco de crédito nas InstituicBes Financeiras, porém permitiu certa liberdade e
margem para discricionaridade. Existe um critério de discricionaridade no provisionamento de
crédito, pois conforme prevé a Resolucdo, “a classificacdo da operagdo no nivel de risco
correspondente é de responsabilidade da institui¢cdo detentora do crédito”. Ou seja, a PDD é

definida em funcdo do julgamento do gestor quanto ao risco dos empréstimos concedidos.

Como o Banco Central estabeleceu apenas os elementos que devem ser considerados no
processo de classificacdo de risco, 0 Banco Central delegou as Instituicdes Financeiras a

liberdade de definir os modelos ao critério de cada Instituicao.

Apesar da discricionaridade, as Instituicdes Financeiras sdo frequentemente sujeitas a
supervisdo do Banco Central quanto a classificacdo das operacdes de crédito. Por isso, devem
manter documentacao que evidencie 0s niveis de risco estabelecidos. A classificacdo definida

pela Instituicdo também deve ser divulgada em nota explicativa as demonstracées financeiras,
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assim como 0 montante de operagdes renegociadas, langcadas contra prejuizo e de operacGes

recuperadas no exercicio.

A discricionaridade para a classificacdo de crédito entre os nivel AA e H existe e é prevista na
legislacdo, porém, para investigar se isto gera arbitragem regulatdria necessitaria ndo somente
a analise individual de cada crédito como também uma investigagdo comparativa da avaliagcdo
de determinado cliente por diferentes Instituicdes Financeiras. Esta anélise ndo sera efetuada
no presente estudo e esta caracteristica ndo sera utilizada para a investigacao da existéncia de

gerenciamento de resultado.

A investigacdo que sera efetuada neste estudo € a arbitragem regulatéria viabilizada pelas
provisdes ndo-identificadas, ou provisdes gerais, que serdo o ponto principal que permitirdo
analisar se ha ou ndo gerenciamento de resultado nos bancos brasileiros. Conforme definido
pelo Fundo Monetario Internacional, as provisdes gerais sdo destinadas a cobrir possiveis ou
potenciais perdas ainda ndo identificadas, enquanto que as provisdes especificas refletem a
perda ja identificada.

As InstituicBes Financeiras possuem a possibilidade de efetuar provisdes adicionais acima dos
niveis previstos pela Resolucdo 2682, trabalhando assim com folga de provisdao em relacéo
aos créditos em atraso. As provisfes nao identificadas sdo aquelas que ndo estdo associadas
aos créditos classificados como em liquidagdo ou em atraso. Esta préatica € conhecida como
“colchdo de provisionamento” (PARENTE, 2000). H& um aspecto negativo que estas
provisdes ndo-identificadas podem criar, ja que surge um ambiente propicio para a arbitragem
regulatéria e uma consequente diminuic¢do da transparéncia dos dados financeiros, podendo
gerar uma perda de eficiéncia na alocacdo dos recursos e potenciais perigos para a
estabilidade do sistema financeiro. A constituicdo de provisdes descoladas da classificacdo de
risco abre a possibilidade de analisar as operacfes de crédito de forma menos rigorosa,
melhorando a classificac¢do de risco do cliente por meio de criterios menos conservadores. Isto
pode incentivar um comportamento de constituicdo de “colchdes de provisionamento” em
busca de vantagens comparativas em relacdo aos peers, ndo pela melhor eficiéncia na gestéo
do risco de crédito, mas sim na avaliagdo menos conservadora da carteira. Esta falta de
transparéncia pode conduzir a uma perda de eficiéncia pois gera uma formacdo de taxas

incompativel com o risco da Institui¢éo.
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2.2 Desenvolvimento de Hipoteses

Nenhum autor brasileiro testou as hipdteses deste estudo, e apesar da conta de provisdo de
crédito ser a principal conta de accrual de uma Instituicdo Financeira, houve poucos estudos
significativos que tivessem como foco esta conta (ZENDERSKI, 2005; GOULART, 2007).
Em seu estudo, Goulart (2007) encontrou evidéncias que o gerenciamento de resultados
utilizando a conta de proviséo apresentou resultados mais significativos que com a conta de
derivativos e TVM.

Os principais temas de estudo no Brasil utilizaram a conta de Titulos e Valores Mobiliarios -
TVM (ZENDERSKI, 2005; GOULART, 2007; CORRAR; GABRIEL, 2010; GALDI;
CAMARA 2012), derivativos (GALDI; PEREIRA, 2007; GOULART, 2007) e a préatica de
securitizacdo (GALDI; CAMARA 2012; CAMARA, 2012). As hipoteses testadas neste
estudo seguirdo o framework utilizado por Bornemann, Kick e Memmel (2012) e buscam

investigar se hd administracdo de resultado no Brasil e como ela é efetuada.

Porém, o estudo de Bornemann, Kick e Memmel (2012) utilizou uma particularidade do
sistema financeiro alemao que ¢ a existéncia de uma reserva oculta chamada “Reserva 340f”,
que esta prevista na legislacdo alema desde 1993. A reserva 340f é constituida através da
desvalorizacdo de contas ativas, e, ao contrario da conta de provisdo de crédito, sua
constituicdo ndo precisa estar atrelada a um risco inerente de determinada categoria de contas.
Do ponto de vista de Administracdo de Resultados, a grande vantagem da constituigdo desta
reserva é o fato de ndo ser necessaria a justificacdo de sua constitui¢do, surgindo possibilidade
de discricionaridade. No Brasil, a inexisténcia de regulamentacdo semelhante sobre a
constituicdo da conta 340f, junto com a falta de dados, inviabilizou a utilizacdo de
metodologia semelhante a utilizada por Bornemann, Kick e Memmel (2012) e exigiu

adaptacOes a realidade brasileira.

Optou-se pela utilizacdo da conta de provisdo de devedores duvidosos como objeto do
presente estudo, pois, segundo Kanagaretnam, Lobo e Mathieu (2001), trata-se para a maioria
dos bancos da maior conta de accrual, cumprindo desta forma papel significante na

administracao de resultados.

Existem diversas modalidades de Gerenciamento de Resultado, neste estudo iremos nos

concentrar na pratica de Income Smoothing, utilizada com o fim de reduzir a dispersdo dos
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resultados e transmitir ao mercado uma imagem de solidez e bom desempenho (GOULART,
2007). As demais modalidades, que n&o serdo objeto de estudo deste artigo, sdo o bump up,
que busca melhorar o desempenho do Banco quando os resultados estdo préximos de
determinada meta estabelecida; o cookie jar, quando ha incentivo em reduzir o resultado no
periodo atual para aumentar o resultado em periodos menos favoraveis; e o big bath, utilizado
em periodos em que o banco constata que ficard abaixo de determinada meta, e decide entéo

reduzir a lucratividade ainda mais.

As hipoteses que iremos investigar neste estudo sdo citadas como as principais motivacdes do
mercado de capitais por Goulart (2007). Ele afirma que pode-se citar o intuito de corresponder
a determinados benchmarks de resultados existentes no mercado, como evitar a divulgacao de
perdas, apresentar lucros crescentes e atingir expectativas dos analistas de investimentos
guanto aos resultados apresentados. Dechow e Skinner (2000) afirmam que ha evidéncias de
existéncia de uma hierarquia: 0 mais importante é evitar a divulgacdo de perdas; em segundo
lugar, apresentar resultados crescentes; e por fim, corresponder as expectativas e as previsdes
dos analistas. Os autores definem esta hierarquia para 0 mercado de capitais, porém esta
também foi testada as InstituicGes Financeiras, que sao vistas por investidores como potencial

alvo de investimento através de aplicacdes financeiras ou compra de titulos mobiliarios.

Os estudos ja realizados no mercado brasileiro investigaram a existéncia de uma correlacdo
positiva entre despesas com provisdo e o lucro liquido de uma Instituicdo Financeira
(ZENDERSKI, 2005; GOULART, 2007).

A principal e mais intuitiva forma de administracdo de resultado praticada tem como objetivo
evitar prejuizo (lucro negativo). Ao analisar a rentabilidade de uma Instituicdo Financeira, o
analista ou investidores antes de tudo avaliam se o lucro liquido é positivo, e isto ndo requer
dados histéricos ou comparativos (DEGEORGE; PATE; ZECKHAUSER, 1999). Esta
investigacdo responde de forma simples e direta se uma Instituicdo Financeira é rentavel.
Apresentar lucro liquido inferior a zero é evitado nas demonstragdes financeiras pois, de uma
perspectiva macroeconomica, apresentar prejuizo em determinado ano suscita questdes em
relacdo a solidez de um banco, e um maior interesse publico para investigar os motivos de um

mau desepenho.

De uma perspectiva microeconomica, 0s acionistas desejam aumentar a influéncia no

gerenciamento do banco apds a apresentacdo de um prejuizo. Em ambos casos, a
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administracdo passa a ter restricOes nas decisdes administrativas do banco. Assim, 0s
administradores possuem fortes incentivos para preservar a confianca dos acionistas, evitando
assim apresentar um prejuizo, ou a0 menos um lucro liquido maior que zero. A empresa que
apure pequeno prejuizo em um periodo ird efetuar praticas de Gerenciamento de Resultado,
através de aumento de receitas e/ou reducdo de despesas, para reverter a situacdo de prejuizo e
apresentar lucro (GOULART, 2007). Investigaremos se 0s bancos buscam evitar lucro liquido

negativo (ex-despesas com provisdo e impostos).
Definimos assim a primeira hipétese:

Hi: Um lucro liquido negativo (ex-despesas com provisdo e impostos) é negativamente

correlacionado com as despesas com proviséo.

Os estudos anteriores que utilizaram a conta de provisdo de crédito como objeto de estudo
focaram principalmente em uma relacdo positiva entre a conta de despesa de devedores
duvidosos e o lucro (antes da despesa com provisdo e impostos). Assim, a hipdtese central
abordada pela literatura ja existente descreve a atividade de Administracdo de Resultados
como o incentivo que os administradores possuem de reduzir a variabilidade dos lucros
reportados, utilizando a flexibilidade que as contas discricionarias proporcionam
(ANANDARAJAN; HASAN; VIVAS, 2003; EL SOOD, 2012; LOBO, 2001). Assim, dentro
das regras contabeis, os administradores podem aumentar/reduzir os accruals discricionarios
qguando um banco reporta lucros significativos/pequenos (BALBOA; LOPEZ-ESPINOSA,;
RUBIA, 2013). Ahmed, Takeda e Thomas (1999) afirmam que quando € esperado que 0
lucro seja alto, as despesas com provisdo sdo deliberamente minimizadas para mitigar os
efeitos adversos de outros fatores na rentabilidade. Esta abordagem € conhecida como Income
Smoothing.

Galdi e Camara (2012) encontrou evidéncias de que os bancos utilizam a parcela
discricionéria da conta de derivativos com o objetivo de alisamento de resultado, sendo uma
pratica mais comum em institui¢fes privadas. Porém, o autor ndo efetuou estudo tendo como
foco principal a conta de provisdo. Em outro estudo, Galdi e Camara (2012) também

constataram que a atividade de securitizacdo é utilizada para suavizar resultados.

Um benchmark importante buscado pelos administradores é a relacdo do lucro do periodo t

em relagéo ao periodo t-1, e eles estdo inclinados a evitar uma queda do lucro em relagdo ao
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periodo anterior. Bornemann, Kick e Memmel (2012) afirmam que os investidores no
mercado de bancos alemdes interpretam aumentos perenes do lucro liquido como uma forma

da confianca da administracdo nos prospectos de rentabilidade futuros.

Nas situacbes de bancos de capital aberto, o preco da acdo e o valor do banco tendem a
aumentar ap6s um aumento do pagamento de dividendos ap6s periodos de aumento da
rentabilidade, fortalecendo a posi¢do dos administradores. Similarmente, uma queda do lucro
em relacdo ao periodo anterior induz os investidores a buscar uma alternativa mais rentavel.
Para bancos ndo listados, a motivacdo de evitar uma queda da rentabilidade decorre de uma
reducdo da interferéncia dos acionistas, reguladores e outros stakeholders. Goulart (2007)
afirma que, embora sua pesquisa no mercado brasileiro focalize somente a suavizagdo de
resultados, outras praticas de Gerenciamento de Resultados também sdo consideradas de
interesse das InstituicGes Financeiras, como ac¢des no sentido de evitar a divulgagédo de perdas

e lucros declinantes. Estas préaticas serdo invetigadas neste estudo.

Os administradores desejam reduzir a volatilidade do lucro liquido de seus bancos,
complementam Bornemann, Kick e Memmel (2012) pois uma menor variabilidade do
resultado reduz o custo de capital assim como transparece uma menor percepcao de
probabilidade de faléncia de uma Instituicdo Financeira. Investigaremos se 0s bancos buscam
evitar queda do lucro liquido em relagdo ao periodo anterior.

Formulamos entdo a segunda hipdtese:

H,: Um lucro liquido (ex-despesas com provisdo e impostos) menor que o lucro liquido

do periodo anterior é negativamente correlacionado com as despesas com provisao.

Os administradores também buscam atingir um benchmark de lucratividade da industria ou de
um peer group de bancos. Eles sdo inclinados a evitar uma queda do lucro liquido comparado
a este peer group. Esta hipotese foi testada pela primeira vez por Bornemann, Kick e Memmel
(2012) no mercado internacional e é inédita no mercado brasileiro. Podemos fazer um
paralelo entre a terceira hipOtese testada e o terceiro nivel da hierarquia sugerida por Goulart
(2007). Apds atingir os dois primeiros niveis da hierarquia sugerida por Dechow e Skinner
(2000), o objetivo se torna atingir as previsdes de resultado dos analistas. Aqui, sera testado se
0s bancos buscam um benchmark da industria, algo que é analisado por grande parte dos

analistas, o que cria assim certo nivel de resultado esperado as previsoes.
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Bornemann, Kick e Memmel (2012) afirma que os stakeholders valorizam a performance de
um banco em relagdo a um peer group, e ndo somente o desempenho passado do banco. Na
realidade, os proprios administradores analisam a performance de um banco com outros da
mesma regido e perfil. Isto cria incentivos aos administradores para nao haver queda do lucro
em relagdo ao peer group. Os outsiders de uma Instituicdo Financeira criam uma
“mentalidade por threshold”, ou seja, criam determinadas expectativas em relacdo a
performance de um banco (DEGEORGE; PATE; ZECKHAUSER, 1999), e isto pode se

referir também a performance comparativa de bancos com perfil de atuacdo semelhante.

Analistas e investidores efetuam com frequéncia andlise financeira comparativa entre
InstituicOes Financeiras que apresentam o mesmo perfil de atuacdo. Tendo isto em mente, 0s
administradores podem buscam se igualar, ou até mesmo se destacar em relacdo a seus pares.
Existe um determinado consenso dos analistas, no qual o resultado do grupo de bancos com o
mesmo perfil é considerado, que € levado em consideracdo pelos administradores
(DEGEORGE; PATE; ZECKHAUSER, 1999).

Em linhas gerais, idealmente, bancos com perfis de atuacdo semelhantes e consequentemente
riscos também semelhantes deveriam apresentar balancos e resultados similares. Qualquer
desvio significativo neste padrdo chamaria a atencdo negativamente de um analista, que faria
uma investigagdo mais detalhada para entender os motivos deste desvio. Investigaremos se 0S
bancos buscam evitar queda do lucro liquido (ex-despesas com provisdo e impostos) em

relacdo ao periodo anterior de determinado peer group.
Testamos assim a terceira hipotese:

Hs: Um lucro liquido (ex-despesas com provisdo e impostos) menor que o lucro liquido
do periodo anterior do respectivo peer group é negativamente correlacionado com as
despesas com provisao.

3. Metodologia

3.1 Dados

Os dados utilizados neste estudo foram extraidos de informagdes disponibilizadas pelo Banco

Central do Brasil sob diferentes formas: dados do Sisbacen (contas do Balango Patrimonial),
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dados do IFT-Informagdes Financeiras Trimestrais e do BCB (contas da Demonstracdo de

Resultados).

Foram utilizados os dados dos consolidados bancérios | e Il (vide Anexo 1), totalizando 123
bancos, com dados anuais no periodo entre 2001 e 2012. O periodo inicial da pesquisa foi
delimitado pela inexisténcia de dados no IFT-Informagdes Financeiras Trimestrais, do BCB,

anteriores a este periodo.

Os bancos foram classificados em 5 diferentes categorias, de acordo com o perfil e segmento
principal de atuacdo: Bancos de Varejo, Subsidiarias de Bancos Estrangeiros, Bancos
Publicos, Bancos de Montadora (ligados a uma empresa ndo-financeira atuante no mercado de
automoveis/ caminhfes) e Bancos Cooperativos. As categorias foram utilizadas para

investigacdo da Hipotese 3 descrita acima.

A amostra de bancos utilizada representa parcela significativa do total de ativos do Sistema
Financeiro Brasileiro. Em Dezembro/2012, a amostra de bancos selecionada possui total de

ativos de R$ 5,1 trilhdes, o que equivale a aproximadamente 90% do mercado brasileiro.

A Tabela 1 fornece informacGes detalhadas sobre o niUmero de bancos observados na amostra
com a classificacdo nos diferentes segmentos. O numero de dados ao final do periodo de
analise é maior pois a base de dados foi construida de forma retroativa, ou seja, selecionamos
0s bancos em 2012, e a partir do CNPJ respectivo de cada banco, foi extraido os dados dos

anos anteriores.

A amostra de dados caracteriza um painel ndo-balanceado pois o nimero de observacdes ndo
€ 0 mesmo para cada ano. Isto ocorre pois determinada Instituicdo Financeira poderia ndo

existir em determinado ano, ou ndo possuir informagdes de balanco disponiveis.

Observa-se uma predominéncia de bancos de varejo na amostra. As categorias de bancos
cooperativos e bancos publicos possui uma amostra consideravelmente pequena, porém,
decidiu-se por manter estas categorias na amostra devido ao papel diferenciado que ambos

possuem na economia.

Tabela 1 — Descri¢do dos dados pelos diferentes segmentos
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Cooperativas Montadoras Publicos Subsididrias Varejo Total

Data Qde % Qde % Qde % Qde % Qde % Qde %

2001 2 1.9% 13 12.0% 9 8.3% 29 26.9% 55 50.9% 108 7.9%
2002 2 1.8% 13 11.9% 9 8.3% 30 27.5% 55 50.5% 109 7.9%
2003 2 1.9% 13 12.0% 9 8.3% 29 26.9% 55 50.9% 108 7.9%
2004 2 1.9% 13 12.0% 9 8.3% 29 26.9% 55 50.9% 108 7.9%
2005 2 1.8% 14 12.7% 9 8.2% 29 26.4% 56 50.9% 110 8.0%
2006 2 1.8% 14 12.5% 9 8.0% 31 27.7% 56 50.0% 112 8.2%
2007 2 1.8% 14 12.3% 9 7.9% 31 27.2% 58 50.9% 114 8.3%
2008 2 1.7% 15 12.8% 9 7.7% 33 28.2% 58 49.6% 117 8.5%
2009 2 1.7% 16 13.4% 9 7.6% 35 29.4% 57 47.9% 119 8.7%
2010 2 1.6% 17 13.8% 9 7.3% 36 29.3% 59 48.0% 123 9.0%
2011 2 1.6% 17 13.9% 9 7.4% 36 29.5% 58 47.5% 122 8.9%
2012 2 1.6% 17 13.8% 9 7.3% 36 29.3% 59 48.0% 123 9.0%

24 1.7% 176 12.8% 108 7.9% 384 28.0% 681 49.6% 1373 100.0%

A Tabela 2 apresenta 0 nimero de bancos que possuem reservas de provisao de crédito acima

do minimo exigido pelo Banco Central e como seu uso varia ao longo do tempo. Constata-se

gue os bancos utilizam cada vez mais a discricionaridade no provisionamento das operacées

de crédito, ou seja, possuem cada vez mais uma reserva de provisao de crédito acima do

minimo regulatério exigido. Em 2001, 28,7% dos bancos da amostra constituia provisdo em

excesso; em 2012, este percentual cresceu para 54,1%.

Tabela 2 — Reservas de provisdo de credito

3.2 Variaveis

Somente provisdo minima Excesso de provisGo Total

Data N° IFs % N° IFs % N° IFs %

2001 62 71.3% 25 28.7% 87 7.3%
2002 58 63.7% 33 36.3% 91 7.6%
2003 60 65.2% 32 34.8% 92 7.7%
2004 61 64.2% 34 35.8% 95 7.9%
2005 55 58.5% 39 41.5% 9 7.9%
2006 54 54.5% 45 45.5% 929 8.3%
2007 56 56.6% 43 43.4% 99 8.3%
2008 50 49.0% 52 51.0% 102 8.5%
2009 49 45.4% 59 54.6% 108 9.0%
2010 49 45.8% 58 54.2% 107 8.9%
2011 49 44.1% 62 55.9% 111 9.3%
2012 51 45.9% 60 54.1% 111 9.3%

654 54.7% 542 45.3% 1196 100.0%

Para analisar a pratica de Administragdo de Resultados utilizando a conta de provisdo de

crédito, utilizamos como variavel dependente a conta desppdd, que é o total gasto com

provisdo durante um ano t como percentual do total de ativos. A principal varidvel explicativa
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objeto deste estudo é a variavel Lucro Liquido antes de Impostos e PDD como percentual do
total de ativos (Il_ex_tax_pdd).

As variaveis que utilizam dados de balanco foram normalizadas pelo ativo total do periodo.
Este procedimento foi adotado seguindo metodologia sugerida por Brown et al (1999) para
evitar problema do efeito de escala. Outros autores seguem metodologia semelhante
(BORNEMANN; KICK; MEMMEL, 2012; SHRIEVES; DAHL, 2003; e BALBOA; LOPEZ-
ESPINOSA; RUBIA,, 2013).

As hipoteses H1, H2 e H3 serdo testadas através das seguintes variaveis dummy: (i) d_loss; ,
sendo 1 a situacdo na qual o banco possui lucro liquido antes de provisdo inferior a zero,
representando H1; (ii) d_prev_year;;, sendo 1 a situacdo na qual o banco apresenta queda do
lucro liquido antes de PDD inferior ao ano anterior, representando H2; (iii) e d_peer;; , sendo
1 a situacdo na qual o banco apresenta queda do lucro liquido antes de provisdo em relacédo a

seu peer group, representando H3.

Para investigar as trés hipoteses detalhadas acima, utilizaremos as seguintes varidveis de

controle (o resumo de todas as variaveis utilizadas se encontra na Tabela 3).
(i) Caracteristica de estrutura organizacional: banco de capital aberto (variavel dummy)

A literatura possui visdes contraditorias sobre qual o impacto que um banco de capital aberto
teria sobre a Administracdo de Resultados (FONSECA; GONZALEZ, 2008). Por um lado,
um banco de capital aberto possui maior incentivo para efetuar Administracdo de Resultado.
Como estes bancos possuem mais outsiders, as publicacdes de demonstrativos de resultado
pode ter um efeito sinalizador maior. Anandarajan, Hasan e Vivas (2005) dizem que um
banco negociado publicamente possui incentivos para efetuar Earning Management pois sao
examinados detalhadamente pelos stakeholders, membros do conselho e potenciais

investidores. O autor espera uma relacéo positiva.

O oposto também pode ser argumentado. Bancos menores, que normalmente ndo séo
negociados publicamente, geralmente possuem menores oportunidades de diversificacao.
Com isso, estes bancos teriam incentivos a buscar uma maior rentabilidade através de
atividades mais arriscadas. Isto traria incentivos para administrar resultados de forma a
encobrir estas atividades de risco. Fonseca e Gonzalez (2008) complementaram que 0s
reguladores focam a supervisdo nos maiores bancos pois eles possuem maior importancia
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sistémica, e por isto estariam no centro de eventuais crises bancérias. Balboa, Lopez-Espinosa
e Rubia (2013) levanta a questdo sobre a questdo reputacional, pois quando os
administradores efetuam Administracdo de Resultados, outros podem monitorar seu

comportamento, o que gera um efeito de repressao sobre este comportamento.
(i) Resultado com Servigos em relacdo ao total de ativos

Um maior resultado com servicos pode indicar que um banco possua menor dependéncia de
atividades tradicionais de crédito. E entdo plausivel, segundo Anandarajan, Hasan e Vivas
(2005) que estes bancos sejam mais ativos em alocar a reserva de crédito apropriada como
forma de demonstrar uma imagem de institui¢do “mais segura”. O inverso também pode ser
argumentado, no sentido de que bancos com maiores receitas decorrentes de servigos podem
representar atividades bancarias mais agressivas. Estes bancos podem entdo possuir maior
risco de credito e podem compensar este maior risco através de gastos elevados com provisao
para fazer frente a um futuro incerto. O autor afirma que ndo é possivel prever o sinal desta

relacao.
(iii) Crescimento do PIB

Alguns comportamentos dos administradores podem ser explicados por fatores do ambiente
econdmico no qual o banco esta inserido. A variavel Crescimento do PIB é um indicador
natural do ciclo de negdcios agregado e captura as condi¢des gerais da economia, sendo um
indicador externo de risco de crédito (BALBOA; LOPEZ-ESPINOSA; RUBIA, 2013). E
esperado que o0 componente ciclico da despesa com provisdo seja hegativamente

correlacionado com esta variavel.

A teoria de Risk Management enfatiza o interesse dos supervisores em reduzir a
prociclicalidade das despesas com provisdao e o Capital. Seguindo os critérios subjetivos da
Res. 2682 discutidos anteriormente, os bancos definem um nivel de protecdo contra perdas
esperadas (através da definicdo do nivel 6timo de cobertura), e aumentam o capital de acordo
com as perdas ndo-esperadas. Em outras palavras, as reservas de provisao de crédito séo
constituidas em periodos de crescimento econdmico, e as perdas - e consequentemente a
utililizacdo destas reservas - se materializam em periodos de recessdo. Assim, a constitui¢ao
da reserva de crédito possui um comportamento prociclico (EL SOOD, 2012; FONSECA,;
GONZALEZ, 2008)
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(iv) Desemprego

A varidvel desemprego é utilizada por Anandarajan, Hasan e Vivas (2003) como um
sinalizador da atividade econémica. Um aumento do desemprego pode significar uma
depressdo da economia gque pode acentuar o risco de crédito dos bancos, forcando os bancos a

aumentar 0s gastos com provisao.
(v) Provisdo em excesso (variavel dummy)

Através da Resolucdo 2682 discutida anteriormente, os bancos brasileiros possuem um nivel
minimo de provisdo que devem constituir de acordo com o perfil de risco de sua carteira de
crédito (o perfil de risco € determinado pelas categorias AA a H). A Resolugdo determina o
provisionamento minimo, e cada banco possui a discricionaridade de efetuar uma proviséo
acima do que esta determinado na regulacdo caso julgue necessario. Esta varidvel indica 1 se
0 banco efetua provisdo acima do minimo exigido, significando assim que ha uma parcela

discricionaria associada a conta de proviséo.
(vi) Valor da provisdo em excesso

Se 0 banco efetua uma provisdo acima do minimo exigido pela Resolucdo 2682, esta variavel

determina qual o valor do excesso de provisdo em relacéo ao total de ativos.
(vii) Anos da crise financeira

Séo utilizadas como varidvel de controle os anos da crise financeira. Para definir quais anos
sdo considerados anos de crise, utilizamos critério sugerido por El Sood (2012), que considera
2007 a 2009 como anos de crise. Pode haver mudanca de comportamento de provisionamento

dos bancos em periodos de instabilidade financeira.

Foi considerada e avaliada a utilizagdo dos anos 2001 a 2012 como variaveis de controle para
controlar o efeito-tempo no modelo testado. Porém, devido ao fato de haver poucas

observagdes em determinados anos, 0 uso destas varidveis foi descartado.

O resumo das variaveis utilizadas se encontra na Tabela 3.
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Tabela 3 — Resumo das variaveis utilizadas no modelo

Cddigo Variavel Sinal esperado _ Definicéo Referéncias

despdd %despesa de provisdo de crédito/total de ativos Gasto com proviséo de crédito no periodo Fonseca e Gonzalez (2008), Anandarajan, Hasan e Vivas (2005), El Sood (2012), Bornemann (2012)
Yod d isdo de crédito/total de ati fod - - . . .

despdd_1 t_ol)espesa e provisio de crédito/total de ativos (periodo Gasto com provisdo de crédito no periodo anterior Bornemann, Kick e Memmel (2012)

Il_ex_tax_pdd %lucro liquido/total de ativos ) Lucro liquido contabil no periodo Fonseca e Gonzales (2008), Anandarajan, Hasan e Vivas (2005), El Sood (2012), Bornemann (2012)

capaberto_dummy 1= capital aberto (H)ou(-) :;::ohaver incentivos diferentes para Gerenciamento de Resultados em bancos de capital Fonseca (2008), Anandarajan, Hasan e Vivas (2005), Balboa, Lopes-Espinoza e Rubia (2013)

servicos %Receita de servicos/total de ativos ? Indica a dependéncia do banco em relagéo a atividades de crédito Anandarajan, Hasan e Vivas (2005)

cresc_PIB Crescimento do PIB ) Fatores do ambiente macroecondmico influenciam o comportamento do banco Balboa, Lopes-Espinoza e Rubia (2013), El Sood (2012) Fonseca e Gonzalez (2008)

desemprego Desemprego ? Fatores do ambiente macroecondmico influenciam o comportamento do banco Anandarajan, Hasan e Vivas (2003), Bornemann, Kick e Memmel (2012)

1= banco possui excesso de provisdo em relagao ao

prov_excesso_dummy " L. ?)
minimo regulatorio

€XCess0_prov %Valor do excesso de provisdo/total de ativos ?)

crise 1= anos de crise (2007 a 2009)

d_loss 1= lucro liquido inferior a zero no periodo “)

d_prev_year 1= Iu_cro liquido inferior ao lucro liquido do periodo ©
anterior
1= lucro liquido inferior ao lucro liquido do periodo

d_peer N q P )

anterior de respectivo peer group

Indicam bancos que utilizam a discricionaridade no provisionamento de crédito

Excesso de provisdo em relacdo ao minimo regulatério exigido

Visa identificar mudancas de comportamento em periodos de crise

Hy: - Investigar se bancos buscam evitar um lucro liquido inferior a zero

H,: - Investigar se bancos buscam evitar queda do lucro liquido em relagéo ao periodo
anterior

Ha: - Investigar se bancos buscam evitar queda do lucro liquido ex-despesas com proviséo e
impostos em relacéo ao periodo anterior de determinado peer group

Resolugdo 2682, de 21 de Dezembro de 1999

Resolucéo 2682, de 21 de Dezembro de 1999
El Sood (2012)
Bornemann, Kick e Memmel (2012)

Bornemann, Kick e Memmel (2012)

Bornemann, Kick e Memmel (2012)

Obs: lucro liquido se refere a *lucro liquido ex-despesas com provisdo e impostos"
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Como analise inicial dos dados, foram realizados testes de correlacdo entre as variveis

explicativas do modelo. Caso houvesse alguma correlacdo elevada, poderia gerar problemas

de multicolinearidade (Tabela 4). Observa-se que nenhuma correlagdo é grande o suficiente

para ocasionar problemas ao modelo.

Tabela 4 - Correlagéo entre as variaveis explicativas do modelo

despdd despdd 1 Il ex tax_pdd Servicos cresc_PIB desemprego
despdd 1.0000
despdd_1 0.6730 1.0000
Il_ex_tax_pdd 0.4593 0.3904 1.0000
servicos 0.0307 0.0116 0.1126 1.0000
cresc_PIB -0.0679 0.0118 0.0529 0.0108 1.0000
desemprego -0.0240 -0.0142 0.1247 0.0324 0.4455 1.0000
€XCesso_prov 0.2057 0.2016 0.1583 0.1262 -0.0046 -0.0170
Tabela 5 - Descri¢do estatistica das variaveis numéricas
Obs Meédia Erro padrdo Min Max
despdd 1213 0.0180 0.0291 0.0000 0.3199
Il_ex_tax_pdd 1361 0.0400 0.0625 -0.8730 0.4053
servicos 1263 0.0297 0.0681 0.0000 0.7480
cresc_PIB 1375 0.1175 0.0313 0.0626 0.1638
desemprego 1500 0.0783 0.0218 0.0460 0.1090
excesso_prov 1196 0.0017 0.0045 -0.0013 0.0538

Tabela 6 - Descricdo estatistica das variaveis dummy de segmento

Obs Percent. Cumul.
Cooperativas 24 1.60 1.60
Montadoras 204 13.60 15.20
Publicos 108 7.20 22.40
Subsididrias 432 28.80 51.20
Varejo 732 48.80 100.00
Total 1500 100.00
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Tabela 7 - Descricéo estatistica das variaveis dummy

capaberto_dummy prov_excesso_dummy crise

Freq Percent Freq Percent Freq Percent

1319 87.93 654 54.68 1125 75.00
1 181 12.07 542 45.32 375 25.00
Total 1500 100.00 1196 100.00 1500 100.00

Tabela 8 - Descricdo estatistica das Hipoteses

d_loss d_prev_year d_peer
(H1) (H2) (H3)
Freq Percent Freq Percent Freq Percent
0 1226 89.29 902 65.60 222 16.15
1 147 10.71 473 34.30 1153 83.85
Total 1373  100.00 1375  100.00 1375  100.00

3.3 Modelo

Como “a regulamentacdo alemd sobre as reservas 340f sdo escassas (...)”, afirmam
Bornemann, Kick e Memmel (2012), “(...) os bancos podem utilizar esta conta a seu critério”.
Desta forma, os dados sobre a conta 340f possuem a grande vantagem de ndao necessitarem a
distingcdo entre a parcela discricionaria e ndo-discricionaria. No presente estudo, esta distingdo
sera necessaria pois iremos utilizar como variavel dependente a conta de Despesa de Provisao
de Crédito. Zenderski (2005) também efetua esta diferenciacdo, identificando o componente

discricionario e ndo-discricionario das despesas com provisao de crédito.

Conforme foi discutido na se¢do 2.1, a conta de provisao de crédito possui um componente
discricionario e ndo-discricionario. McNichols (2000) destaca a importancia em isolar
corretamente estes dois componentes em estudos sobre Earnings Management.
Kanagaretnam, Lim e Lobo (2010) utilizam uma abordagem em dois estagios, onde o
primeiro estagio tem como finalidade identificar os estimadores normais, ou ndo-

discricionérios da conta de gastos com provisdo. Nesta primeira equagdo, Kanagaretnam, Lim
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e Lobo (2010) utilizam as variaveis “reserva de provisdo de crédito inicial”, “baixas para
prejuizo”, “variagdo da conta de crédito”, “total de crédito”, “créditos non-performing” e
“categorias de crédito”. Os residuos desta primeira regressao sdo o componente anormal, ou
discricionario da despesa de provisdo de crédito. Em um segundo estagio, o autor testa a

relacdo entre os residuos da primeira regresséo e o objeto de estudo.

DeBoskey e Jiang (2012) utilizam metodologia semelhante. Em um primeira equacgéo, busca
identificar a parcela ndo-discricionaria utilizando varidveis de controle que capturam diversos
atributos da carteira de crédito de uma Instituicdo Financeira e que podem explicar a variacao
da conta de provisdo de crédito. Na segunda etapa, os residuos da primeirdo regressdo sao
utilizados como o0 componente discricionario da conta de provisdo de crédito. Zenderski
(2005) também seguiu metodologia de isolar componente discricionario e ndo-discricionario

da conta de despesas com provisao.

Iremos utilizar regressdao em um estagio, pois, segundo, Kanagaretnam, Lobo e Yang (2005),
uma estimativa em dois estdgios possui como inconveniente o fato de subestimar o valor
absoluto dos coeficientes da regressdo do segundo estadgio. Complementariamente, como
forma de aumentar a confiabilidade dos resultados empiricos, Zanderski (2005) constatou que
a utilizacdo de estimacdo em um estagio apresentou 0s mesmos resultados que a regressao em
dois estagios. Da mesma forma, El Sood (2012) utilizou regressdo em um estagio, isolando o
componente discriciondrio da provisdo de crédito através de varidveis de controle de
elementos considerados ndo-discricionarios. Este autor utiliza trés variaveis de controle como

indicadores do componente ndo-discricionario da conta de provisao.

No presente estudo, temos como grande vantagem o fato de possuirmos base de dados para o
saldo de crédito classificado nas categorias AA-H, e a partir das regras previstas na Resolugéo
2682 (descritas no Anexo 2) é possivel calcular qual a provisdo minima obrigatoria de cada
Instituicdo Financeira. A diferenca entre a provisao efetuada e a provisdo minima requerida é

a provisdo discricionéaria efetuada pelo banco.

A investigacdo das hipoteses Hi, H, e Hs seré efetuada através da equacédo abaixo, utilizando
o software Stata 13.0. A amostra deste estudo combina observagdes de varios bancos ao longo
de um periodo de tempo (2001 a 2012), desta forma, para testar as hipOteses H; a Hs
utilizaremos a metodologia de dados em painel, que combina séries temporais e observacdes

em corte transversal.
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desppddi = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;; + B.-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + B4-cresc_PIB;;
+ Ps-desempregoi; + Pe-prov_excesso_dummy;; + Pr7-excesso_proviz + Pg-d_lossii+

Bo-d_prev_year;; + P1o-d_peer;; + desppdd 1 + Ui

As variaveis que utilizam dados de balanco foram normalizadas pelo total de ativos do
periodo. Este procedimento foi adotado seguindo metodologia sugerida por Brown et al
(1999) para evitar problema do efeito de escala. Outros autores seguem metodologia
semelhante (BORNEMANN; KICK; MEMMEL, 2012; SHRIEVES; DAHL, 2003; e
BALBOA; LOPEZ-ESPINOSA; RUBIA, 2013).

Iremos utilizar modelo em um estagio para determinar a parcela discricionaria da conta de
provisdo de credito. Isto objetiva isolar o componente discricionario da provisdo de crédito
através de variaveis de controle de elementos considerados ndo-discricionarios. As varidveis
de controle incluidas no modelo para este fim sdo prov_excesso_dummy e excesso_prov. No
Brasil, temos a grande vantagem de possuir dados de balanco que permitem identificar qual a
parcela do estoque de provisdo € discriciondrio, ou ndo-identificado. Estas variaveis de

controle visam identificar qual a parcela discricionaria na conta de despesa de provisao.

Para analisar as hipoteses H; a Hz efetuamos dois diferentes testes econométricos: dados em
painel MQO (minimos quadrados ordinarios) e dados em painel 2SLS (painel em dois
estagios). Porém, os dados em painel 2SLS serdo a fonte principal de analise. De forma
complementar, os resultados em painel MQO serdo apresentados no Anexo 3.

3.3.1 Painel MQO

Para investigar as hipoteses H; a Hs, efetuamos primeiramente o modelo via dados em painel
minimos quadrados. Para determinar o método de dados em painel a ser utilizado, Efeito Fixo
(EF) ou Efeito Aleatorio (EA), Greene (2000) propde que esta escolha seja feita utilizando o
teste de Hausman. O teste de Hausman compara as estimativas dos métodos EF e EA, visando
verificar se existe correlacdo entre os fatores ndo-observados e as variaveis explicativas
(WOOLDRIDGE, 2003).

O teste de Hausman propde as seguintes hipoteses:

Ho = Os estimadores do modelo de efeitos aleatorios sdao consistentes e eficientes = utilizar

Efeitos Aleatérios
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H; = os estimadores de efeitos aleatdrios sdo ndo-consistentes, mas os estimadores de efeitos

fixos sdo - Rejeitar Hy e utilizar Efeitos Fixos

O teste de Hausman, descrito na tabela abaixo, apresentou p-valor menor do que 0.10,

rejeitamos portanto Hy, indicando o uso do modelo em painel de efeitos fixos (EF).
Os resultados dos dados em painel MQO séo apresentados no Anexo 3.

Tabela 9 - Teste de Hausman (EA vs EF)

chi2 (11) = (b-B)'[(V_b-V_B)"*(-1)] (b-B)
= 18.42
Prob>chi2 = 0.0723

3.3.2 Painel 2SLS

O modelo via estimacdo em minimos quadrados de dois estagios (2SLS) € a principal fonte de
andlise dos dados. Em seu estudo sobre Gerenciamento de Resultado, Fonseca e Gonzalez
(2008) expressaram preocupacdo com a endogeneidade utilizando instrumentos baseados em

variaveis explicativas que utilizavam valores de periodos anteriores.

Uma preocupacgdo em estimar a existéncia de Gerenciamento de Resultados em bancos foi a
possivel endogeneidade existente entre a conta de despesa com proviséo de crédito (desppdd)
e as demais varidveis de controle originarias do Balanco Patrimonial ou Demonstracdo de
Resultados. A endogeneidade poderia causar vies nos coeficientes, e poderia ocorrer pois a
variavel dependente e algumas varidveis independentes utilizam dados de balan¢co do mesmo

ano-exercicio. Sao elas: 1l_ex_tax_pdd, servicos e excesso_prov.

Para controlar a potencial endogeneidade das variaveis utilizadas no modelo que sdo
originarias de dados de balanco, iremos avaliar as hipdteses H; a Hs através do modelo de
painel em dois estagios (2SLS). O objetivo deste método de estimacdo € utilizar um conjunto
de variaveis, chamados instrumentos, que devem ser correlacionados com as varidveis
endogenas e ndo-correlacionados com o erro. Utilizaremos como instrumentos os lags de um
periodo das mesmas variaveis endégenas. Um bom instrumento deve ser relevante e valido ao
mesmo tempo, ou seja, deve ser correlacionado com o regressor endogeno (Il_ex_tax_pdd), e

ser ortogonal aos residuos da regresséo.
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Wooldridge (2003) cita como trés problemas que geram a endogeneidade. Em primeiro lugar,
caso haja uma variavel omitida no modelo, ela sera incorporada ao erro. Se esta variavel
omitida for correlacionada com alguma das varidveis explicativas, havera correlacdo entre a
variavel explicativa e o erro. Em segundo lugar, se houver um erro de mensuracdo de uma das
variaveis, e a ndo-inclusdo de uma variavel sem erro. E por fim, simultaneidade, que ocorre
quando uma das varidveis explicativas é determinada pela variavel explicada no modelo. No
caso deste estudo, a despesa com provisdo pode influenciar o lucro liquido, e o contrério
também é verdadeiro. Neste caso, havera correlacdo entre estas variaveis e o erro. Esta
endogeneidade pode gerar viés e coeficientes inconsistentes. Gujarati e Porter (2008) afirmam
que se ndo ha problema de simultaneidade, os estimadores MQO produzem estimadores
consistentes e eficientes. Porém, caso haja simlutaneidade, os estimadores MQO ndo sdo
sequer consistentes. Neste caso, 0 método de 2SLS oferece estimadores consistentes e

eficientes.

Para evitar os problemas mencionados acima, utilizamos como variavel instrumental o lag de
um periodo das variaveis que sao originarias de contas de balanco. Esta VI possui um efeito
direto sobre a variavel explicativa enddgena, ela é parcialmente correlacionada com a variavel
enddgena, e ndo tem um efeito direto sobre a variavel dependente. A correlacdo entre a

variavel no ano t e no ano t-1 satisfaz as condigdes necessarias e € um instrumento adequado.

A regressdo 2SLS visa controlar variaveis endogenas e as correlagdes com os residuos do

modelo.

Tabela 10 — Variaveis Instrumentais (2SLS)

Variavel Variavel
Instrumental
Il_ex_tax_pddi; | Il_ex_tax_pddi1
Servicos; Servicos;.1
eXCEeSSO_Provi: | excesso_provii.q

O método de painel em 2SLS estima a varidvel enddgena através da regressdo linear
utilizando as variaveis exogenas do modelo no primeiro estagio. No segundo estégio, o valor
estimado no primeiro estagio, que é exdgeno, é utilizado como instrumento para a variavel

enddgena na regressao principal.
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3.4 Resultados

Para a analise das hipoteses descritas acima, efetuamos a regressao de 5 diferentes equacdes,
que serdo utilizadas para prever a existéncia ou ndo de gerenciamento de resultados em

InstituicGes Financeiras entre os anos 2001 e 2012.

A andlise das Hipoteses H; a Hj serdo feitas pelas equagdes 3 a 5. A equacdo 1 sera utilizada

para comparar as hipéteses entre elas.
(i) Equacdo 1: Hy, H,, H3 e variaveis de controle

desppddi: = Bo + P1-1l_ex_tax_pdd;: + P-capaberto_dummy;: + B3-Servicos; + Pa-cresc_PIB;;
+ Ps-desempregoi; + Pe-prov_excesso_dummyi; + P7-excesso_proviy + Pg-d_loss; i+

Bo-d_prev_yeari; + B1o-d_peeri; + Bir-despddits + Uiy
(ii) Equacdo 2: somente as variaveis de controle

desppddi; = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;. + p-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Ps-cresc_PIB;;

+ Bs-desemprego; + Bs-prov_excesso_dummy;; + B7-excesso_provii+ Ps-despdditi  + Uit
(i) Equacdo 3: H; e varidveis de controle

desppddi; = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd; + p.-capaberto_dummy; + Bs-Servicos; + Bs-cresc_PIB;;
+ PBs-desempregoi;r + Pe-prov_excesso_dummyi; + PB7-excesso_provi; + Pg-d_lossi; +

Bo-despddi 1 + Uit
(iv) Equacéo 4: H, e variaveis de controle

desppddi; = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd; + p,-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Bs-cresc_PIB;;
+ Bs-desempregoi; + Pe-prov_excesso_dummyi; + P7-€xcesso_provi: + Pg-d_prev_year;; +

B1o-despddirq + Uiy

(v) Equacéo 5: Hs e variaveis de controle
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desppddi = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;; + B.-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + B4-cresc_PIB;;
+ Ps-desempregoj; + Pe-prov_excesso_dummyi; + Pr-excesso_provi; + Pg-d_peeri; +

Bo-despddi 1 + Uit

Primeiramente, observa-se uma relacdo positiva entre a conta de despesas com provisao de
crédito e o lucro liquido. Este resultado corresponde ao sinal esperado (+), e caracteriza a

pratica de income smoothing.

A prética de income smoothing indica que, quanto maior for o lucro liquido do periodo, maior

seré o gasto com provisdo de forma a suavizar o resultado do periodo.

Hi: Um lucro liquido negativo (ex-despesas com provisdo e impostos) € negativamente

correlacionado com as despesas com provisao.

O sinal esperado para H; nédo foi o sinal esperado. Foi encontrada uma associagdo positiva
entre d_loss e despdd, indicando que quanto mais negativo for o lucro liquido, maior sera o
gasto com provisdo. O resultado ndo comprova a hipétese de que os administradores buscam

evitar a apresentacdo de um lucro liquido abaixo de zero.

Este resultado ndo estd alinhado com com Degeorge, Pate e Zeckhauser (1999), que
encontraram evidéncias que os bancos utilizam thresholds para apresentar lucro liquido
positivo. No Brasil, este resultado seria esperado pois a principal métrica utilizada para

analise da rentabilidade € a avaliacdo do lucro liquido acima de zero.

Apesar do sinal do coeficiente ndo ser o sinal esperado, d_loss € estatisticamente significativo
a 1%.

H,: Banco buscam evitar queda do lucro liquido ex-despesas com provisdo de crédito e

impostos em relacdo ao periodo anterior

Os resultados mostram que hd uma forte associacdo positiva entre d_prev_year e despdd,
porém este ndo era o resultado esperado do coeficiente das variaveis. O p-valor de
d_prev_year ndo € estatisticamente significativo. Isto mostra que os bancos ndo buscam uma
suavizacdo dos resultados, e ndo evitam apresentar um lucro liquido inferior ao lucro liquido

do periodo anterior.
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O resultado encontrado ndo esta alinhado com a literatura, e indica que as instituices

financeiras nédo estdo atentos a evolucdo da rentabilidade.

Hs: Bancos buscam evitar queda do lucro liquido ex-despesas com provisdo de crédito e
impostos em relacdo ao periodo anterior de determinado peer group

Os resultados mostram que ha uma forte associacao positiva entre d_peer e despdd. O p-valor
de d_peer ndo é estatisticamente significante. Este resultado mostra que os administradores
ndo buscam atingir um benchmark de lucratividade da industria ou de um peer group de

bancos.

Porém, idealmente, bancos com perfis de atuacdo semelhantes deveriam apresentar riscos
semelhantes. Qualquer desvio significativo neste padrdo chamaria a atengdo negativamente de
um analista. Os outsiders de uma Instituicdo Financeira criam uma “mentalidade por
threshold”, ou seja, criam determinadas expectativas em relacdo a performance de um banco
(DEGEORGE; PATE; ZECKHAUSER, 1999),

O sinal do coeficiente encontrado (+) ndo foi o sinal previamente esperado.

A andlise conjunta das hipdteses através da equacéo (i) foi inconclusiva. Esta “hierarquia” dos
objetivos buscados pelos administradores seria justificavel, no sentido de que o lucro liquido
no periodo é a principal métrica de rentabilidade de uma Instituicdo Financeira. Apresentar
um lucro liquido negativo requer explicacGes aos analistas e investidores, e dependendo da
magnitude, pode afetar a capitalizacdo de um banco, chamando atencdo assim dos
reguladores. Esta hierarquia foi estudada por Degeorge, Pate e Zeckhauser (1999) e Dechow e

Skinner (2000), e ainda ndo havia sido testada no Brasil.

A apresentac¢do da queda do lucro liquido em relagdo ao periodo anterior ndo necessariamente
significa que um banco apresentou prejuizo. Pode haver queda da rentabilidade, mas ainda
assim um banco apresentar lucro liquido positivo. Esta situacdo possivelmente requer
explicacbes, mas fato pode possuir menor relevancia. Porém, analistas efetuam de forma
praticamente obrigatéria uma analise historica de tendéncia de rentabilidade de uma

instituigdo financeira.

Ja a situacdo testada com Hs, na qual um banco evita a queda do lucro liquido em relacdo a
um peer group possui menor relevancia na hierarquia. Bancos com perfis de atuagéo

semelhantes tendem a possuir perfis de risco semelhantes, com custos e receitas que

34



deveriam, de certa forma, convergir. Como isto ndo € um fato obrigatdrio a ser seguido pelo
administradores, mesmo porque ha diversos fatores que influenciam a rentabilidade de um
banco, e ndo somente o perfil de atuacdo, possivelmente por este motivo este motivo seria
buscado em menor grau pelos administradores. Alem disso, pertencer a determinado peer

group pode ser algo subjetivo que é composto de forma diferente pelos analistas.

A variavel de controle mais significativa em todas as equacdes testadas foi o Crescimento do
PIB que mostra a importancia do ciclo econémico no provisionamento de crédito de um
banco.
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Tabela 11 — Resultados — Dados em Painel 2SLS — Efeitos Fixos

despdd Equagcdo (i) Equagcao (ii) Equacao (iii) Equacdo (iv) Equagéo (v)

Varidvel Coeficiente Erro-padrdo  p-valor Coeficiente Erro-padrdo  p-valor Coeficiente Erro-padréo  p-valor Coeficiente Erro-padrdo  p-valor Coeficiente Erro-padrdo  p-valor
1l_ex_tax_pdd 0.31274  0.06186  0.00000 *** 0.26619 0.06203 0.00000 *** 0.33503  0.07928  0.00000 *** 0.24564  0.04905  0.00000 *** 0.26710  0.06259  0.00000 ***
servicos 0.00000  0.02359  1.00000 -0.00823  0.02484 0.74000 -0.00311  0.02420  0.89800 -0.00290  0.02388  0.90300 -0.00848  0.02490  0.73400
eXCesso_prov -0.21538  0.61810  0.72700 0.02016 0.68076 0.97600 -0.03684  0.66733  0.95600 -0.23797  0.62280  0.70200 0.00793  0.67596  0.99100
despdd_1 0.22615  0.04388  0.00000 *** 0.25702 0.04275 0.00000 *** 0.21617  0.05029  0.00000 *** 0.26410  0.03945  0.00000 *** 0.25806  0.04230  0.00000 ***
capaberto_dummy 0.00613  0.00406  0.13100 0.00540 0.00406 0.18300 0.00573  0.00402  0.15400 0.00581  0.00404  0.15100 0.00606  0.00413  0.14200
cresc_PIB -0.07451  0.02162 0.00100 ***  -0.07652  0.02196 0.00000 ***  -0.07051  0.02191 0.00100 ***  -0.08079  0.02182  0.00000 ***  -0.07770  0.02195 0.00000 ***
desemprego -0.00508  0.04173  0.90300 -0.00171  0.04623 0.97100 -0.02221  0.04898  0.65000 0.01772  0.04056  0.66200 0.00263  0.04484  0.95300
prov_excesso_dummy 0.00245  0.00319  0.44100 0.00291 0.00332 0.38100 0.00176  0.00339  0.60400 0.00371  0.00317  0.24100 0.00290  0.00333  0.38400
crise -0.00167  0.00150  0.26400 -0.00195  0.00153 0.20200 -0.00179  0.00151  0.23600 -0.00176  0.00151  0.24600 -0.00197  0.00153  0.19900
d_loss (Hy) 0.02243  0.00527  0.00000 **=* 0.02538  0.00726  0.00000 ***
d_prev_year (H,) 0.00204  0.00203  0.31500 0.00289  0.00218  0.18500
d_peer (H3) 0.00085  0.00315 0.78800 0.00356  0.00373  0.33900

c 0.00646  0.00481  0.17900 0.01098 0.00369 0.00300  *** 0.00786  0.00375  0.03600 ** 0.00954  0.00380  0.01200 ** 0.00784  0.00483  0.10400

R’ within 0.2534 0.2234 0.2415 0.2355 0.2239

R’ between 0.5659 0.5921 0.5586 0.5970 0.5994

R overall 0.4423 0.4216 0.4377 0.4270 0.4237

* Significativo a 10%; ** Significativo a 5%; *** Significativo a 1%;

36



4. Conclusao

Autores no exterior estudaram a préatica que aplicamos no mercado brasileiro, e encontramos
resultados parcialmente semelhantes. Bornemann, Kick e Memmel (2012) comprovaram a
préatica de Earning Management utilizando a conta de reserva 340-f, que ndo existe no Brasil
e ndo pode ser aplicada neste estudo. Estes autores constataram que os bancos alemaes evitam
apresentar lucro liquido negativo, evitam apresentar queda do lucro em relacdo ao periodo
anterior e evitam apresentar queda do lucro em relacdo ao periodo anterior de seu peer group.
Ou seja, a conta de reserva existente no sistema alemao é utilizada de forma discricionaria

pelos bancos.

Constatamos que os Bancos Brasileiro efetuam Gerenciamento de Resultados de forma
parcial. Encontramos uma relacdo positiva entre Despesa com Provisdo de Crédito e Lucro
Liquido (excluindo despesas com provisdo e impostos), comprovando que quanto maior o
resultado, maior é o gasto com provisdo de forma a suavizar o resultado do periodo. Esta
pratica é conhecida como Income Smoothing. Esta correlagdo positiva foi encontrada por

Bornemann, Kick e Memmel (2012) em seu estudo no mercado de bancos na Alemanha.

Porém, outras praticas de Gerenciamento de Resultados que haviam sido encontradas em
Bancos no Exterior ndo foram validadas para Bancos no Brasil. Primeiramente, Bornemann,
Kick e Memmel (2012) constataram que os Bancos Alemaes (i) evitam apresentar lucro
liquido negativo (ex-despesa com provisao e impostos); (ii) evitam apresentar queda do lucro
liquido (ex-despesas com provisdo de crédito e impostos) em relagcdo ao periodo anterior; e
(iii) bancos buscam evitar queda do lucro liquido (ex-despesas com provisdo de crédito e
impostos) em relacdo ao periodo anterior de seu respectivo peer group. Os resultados nédo
apresentaram resultados estatisticamente significantes e ndo foram encontrados o0s
coeficientes esperados. No Brasil, estes objetivos ndo foram constatados e ndo puderam ser

validados.

Em segundo lugar, este estudo também analisou se hd uma hierarquia dos objetivos testados
acima. Dechow e Skinner (2000) testaram esta hierarquia para o mercado de capitais, e
afirmaram que ha evidéncias de existéncia de uma hierarquia de objetivos de Gerenciamento

de Resultados: o mais importante seria evitar a divulgacdo de perdas; em seguida, apresentar
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resultados crescentes; e por fim, corresponder as expectativas e as previsdes dos analistas.
Esta hierarquia foi testada nas Instituicdes Financeiras Brasileiras, mas ndo encontramos

resultados significativos que pudessem valida-la.

A diferenca entre os resultados encontrados em Bancos no Exterior e os resultados
encontrados em Bancos Brasileiros pode ser explicada pelo fato de termos utilizado contas
contabeis diferentes. No Brasil, ndo existe base de dados de contas de reservas ocultas, conta
esta que foi utilizada por Bornemann, Kick e Memmel (2012). Sendo assim, utilizamos a
conta de despesa de provisdo de crédito para analisar a pratica de Gerenciamento de
Resultados, pois esta € a principal conta de accrual de uma Instituicdo Financeira, e onde ha

maior possibilidade de discricionaridade.

Porém, a classificacdo de crédito de um cliente também esta sujeita a discricionaridade por
parte dos administradores. Cada banco possui a discricionaridade de classificar os clientes
entre os diferentes niveis de risco, e assim, efetuar a provisdo de crédito correspondente
conforme definido na legislacdo. Esta classificacdo julgamental ndo pode ser validada, pois
ndo temos acesso aos critérios utilizados por cada Instituicdo Financeira para classificar cada
cliente nos respectivos niveis de risco. Seria necessaria uma investigacdo detalhada de cada
crédito individual, como também uma analise comparativa de cada crédito entre diferentes
InstituicBes Financeiras para validar se a classificacdo julgamental esta sendo feita de forma
correta. Como esta avaliacdo da analise julgamental ndo pode ser feita, estamos sujeitos a
utilizar dados que por sua vez foram classificados de forma viesada pelos administradores.
Isto quer dizer que um administrador poderia classificar um cliente em um nivel de risco
menos conservador, e efetuar assim uma maior quantidade de provisdao genérica/ nao-
identificada de forma a compensar o risco do cliente. Desta forma, como utilizamos a

provisdo genérica como objeto do estudo, poderiamos encontrar resultados incorretos.

Vale mencionar que a conta objeto do estudo de Bornemann, Kick e Memmel (2012) néo esta
atrelada ao risco de crédito de um cliente de crédito ou qualquer outro risco do ativo dos
bancos alemaes. Desta forma, o estudo alemé&o néo precisou efetuar a distin¢ao entre a parcela

discricionaria e ndo-discricionaria. A conta 340-f foi considerada discricionéria.

O método estatistico utilizado foi 0 modelo de Dados em Painel em Dois Estagios (2SLS), de

forma a evitar a endogeneidade existente entre as contas de resultado do mesmo periodo.
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Com a utilizacdo de Variadveis Instrumentais, ndo foi compravado que os administradores

utilizam ajustes graduais que podem ser refletidos nos periodos subsequentes.

Até 0 momento, ha pouca atencdo da midia sobre a pratica de gerenciamento de resultados em
bancos, e o interesse se manteve restrito a0 mundo académico e dos analistas. Neste contexto,
0 objetivo deste estudo é criar uma maior transparéncia sobre a informacdo que é divulgada
pelos balancos contabeis das Instituices Financeiras. Analistas se deparam com certa
frequéncia com classificacdes de crédito efetuadas que ndo correspondem ao risco efetivo de
um cliente, constituindo de certa forma uma informacéo imprecisa sobre o risco real de uma
instituicdo financeira. Outras préticas de Gerenciamento de Resultado também sdo frequentes,
como apresentar balangos anuais mais liquidos. Estar ciente destas imperfeicdes contébeis é
importante para avaliar corretamente o risco de uma instituicdo financeira, seja do ponto de

vista do regulador, do analista, ou do investidor.

Como extensdo desta pesquisa, sugere-se que trabalhos futuros sobre o assunto efetuem uma
andlise especifica sobre o gerenciamento de resultados em bancos brasileiros durante periodo
de crise. Sugere-se também a investigacdo do comportamento de bancos de diferentes

segmentos em relacdo ao gerenciamento de resultados.
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Anexo 1 — Sistema Bancario Brasileiro

As

Instituicbes Financeiras autorizadas a funcionar

pelo Banco Central, exceto

Administradoras de Consorcio, sdo classificadas nas categorias de Consolidados Bancarios I,

I, e lV.

Tabela 12 — Classificagdes das Institui¢cbes Financeiras pelo Banco Central

Tipo de Classificagio

Definicéo

Conglomerado Bancario
I

Conglomerado composto de pelo menos uma instituicdo do tipo

Banco Comercial ou Banco Multiplo com Carteira Comercial.

Conglomerado Bancario
I

Conglomerado composto de pelo menos uma instituicao do tipo
Banco Multiplo sem Carteira Comercial ou Banco de Investimento,
mas sem conter institui¢des do tipo Banco Comercial e Banco

Mudltiplo com Carteira Comercial.

Conglomerado Né&o-

Bancario

Conglomerado composto de instituicdes financeiras nao classificaveis

nos conceitos de Conglomerado Bancério | ou Il.

Consolidado Bancario |

Somatdrio das posi¢Oes contabeis das instituicdes bancarias do tipo

Conglomerado Bancario 1 e Instituigdes Bancarias Independentes I.

Consolidado Bancério Il

Somatdrio das posi¢Oes contabeis das instituigdes bancarias do tipo

Conglomerado Bancario Il e InstituicGes Bancéarias Independentes II.

Consolidado Bancario 11

Somatdrio das posi¢Oes contabeis das Cooperativas de Crédito.

Consolidado Bancério 1V

Somatdrio das posi¢Oes contabeis das instituigdes bancarias do tipo

Instituicdes Bancarias Independentes IV.

Consolidado Néao-

Bancario

Somatdrio das posi¢oes contabeis dos Conglomerados Ndo-Bancarios

e Institui¢cbes Financeiras N&o-Bancarias Independentes.

Fonte: Banco Central do Brasil

O Consolidado Bancério 1V engloba as Instituicbes Bancérias Independentes do tipo IV, que

sdo as Instituicbes Financeiras do tipo Banco de Desenvolvimento que ndo integram

conglomerado.
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O Consolidado Bancério 111 engloba as Cooperativas de Crédito.

O Consolidado Bancério Il engloba o (i) Conglomerado Bancario Il, em cuja composi¢do ndo

se verificam instituicdes do tipo Banco Comercial e Banco Mdltiplo com carteira comercial,
mas que conta com pelo menos uma instituicdo do tipo Banco Multiplo sem carteira
comercial ou Banco de Investimento; e (ii) Instituicbes Bancérias Independentes, do tipo

Banco Mdltiplo sem carteira comercial e Banco de Investimento.

O Consolidado Bancério | engloba o (i) Conglomerado Bancario I, em cuja composicdo se

verifica pelo menos uma Instituicdo Financeira do tipo Banco Comercial ou Banco Mdltiplo
com carteira comercial; e (ii) Instituicbes Bancarias Independentes I, que séo InstituicOes
Financeiras do tipo Banco Comercial, banco Mdltiplo com carteira comercial ou Caixa

Economica que nédo integram conglomerado.
As instituices que compoem o Sistema Financeiro Nacional sdo divididas da seguinte forma:

Os bancos comerciais sdo instituicBes financeiras privadas ou publicas que tem como
finalidade ofertar recursos para financiar os diversos setores da economia. Estes bancos se
caracterizam pela captacdo de depositos a vista, que sdo livremente movimentaveis, e

depdsitos a prazo. Sua constituicdo deve ser sob forma de Sociedade Anonima.

As demais instituicdes que compoem o SFN séo: a Caixa Economica Federal, as cooperativas
de crédito, que sdo originadas da associacao de pessoas de determinada area de atuagdo, onde
0 lucro auferido é repartido entre os associados; agéncias de fomento; associacBes de
poupanca e empréstimo; bancos de desenvolvimento; bancos de investimento; companhias

hipotecarias; cooperativas centrais de crédito e sociedades de crédito.
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Anexo 2 — Resolugdo 2682 que determina as regras para a Provisdo de Crédito para

Devedores Duvidosos

A regulacdo que trata sobre as regras de provisionamento de crédito no Brasil € a Resolucéo
2682 do Banco Central do Brasil, de 21 de Dezembro de 1999. Com a implantacdo da
Resolucdo passou a haver no Brasil uma cultura de gestdo de risco de crédito mais solida
(VERRONE, 2007).

Conforme definido na Resolugédo (Resolucdo 2.682/99, art. 2°), a classificacdo de crédito deve
ser baseada em alguns critérios definidos pelo Banco Central, e deve englobar, no minimo, 0s

seguintes aspectos,:
I. Aspectos em relagéo ao devedor e seus garantidores
a) Situacdo economico-financeira

b) Situacdo financeira do tomador (capacidade de geracdo de resultados, fluxo de caixa, grau

de endividamento)

¢) Administracéo e qualidade de controles

d) Pontualidade e atrasos nos pagamentos

e) Contingéncias

f) Setor de atividade econdmica

g) Limite de crédito

I1. Aspectos relacionados a operacéo

a) Natureza e finalidade da transacédo

b) Caracteristicas das garantias, particularmente quanto a suficiéncia e liquidez
c) Valor

A Resolucdo delegou significativamente as Instituicbes Financeiras a liberdade para modelar

os critérios de risco de crédito previstos no provisionamento de crédito, ha porém alguns
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elementos que sdo definidos na norma e s&o chamados por Verrone (2007) como elementos

moderadores.

O primeiro elemento é a sistemética de provisionamento adotada. Para cada nivel de risco,

deve ser constituido um total de provisdo correspondente a um percentual determinado que
servird para absorver perdas provaveis na realizacdo dos créditos. Apesar de cada Instituicéo
poder definir seu modelo proprietéario, cada estimativa de perda corresponde a uma unica
classificacdo de risco que é semelhante a todos 0s bancos, e isto permite a comparabilidade
entre diferentes instituicGes. Na pratica, ao comparar a classificacdo de crédito de um cliente
comparando diferentes institui¢cbes financeiras, em alguns casos observa-se uma disparidade

grande, gerando um alerta ao Banco Central.

Apesar de o Banco Central definir nove niveis de risco com faixas determinadas de
provisionamento, cada instituicdo tem a possibilidade de implementar modelos que possuam

uma maior granularidade, que sao subdivis@es dos niveis pré-definidos pela Resolugdo 2682.

O segundo elemento da Resolucdo 2682 € a determinacdo dos dias de atraso, e funciona como

um limitador a liberdade das instituicdes quanto a modelagem de risco. Com isso, operagdes
vencidas a mais de 30 dias, por exemplo, devem ser classificadas no minimo no nivel C, e
assim sucessivamente. Esta caracteristica funciona como um limitador no sentido de prever
um nivel de provisdo minimo, mesmo que 0s modelos internos ndo indiquem necessidade de

provisionamento.

Por fim, o dltimo elemento previsto na Resolucdo é a possibilidade de intervencdo direta do
orgdo supervisor, o qual pode solicitar a reclassificacdo de opera¢bes com base em critérios

estabelecidos.

Em resumo, a Resolugdo determina que as Instituicbes Financeiras e demais instituicoes
autorizadas pelo Banco Central a funcionar devem classificar as operacfes de crédito em

ordem crescente de risco, conforme segue:
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Tabela 13 — Nivel de classificagdo de crédito previstos na Res. 2682

Niveis de

classificacéo

Dias de atraso

Provisdo minima requerida

sobre o valor das operacdes

(1) | Nivel AA
(2) | Nivel A Entre 1 e 14 dias 0,5%
(3) | Nivel B Entre 15 e 30 dias 1%

(4) | Nivel C Entre 31 e 60 dias 3%

(5) | Nivel D Entre 61 e 90 dias 10%
(6) | Nivel E Entre 91 e 120 dias 30%
(7) | Nivel F Entre 121 e 150 dias 50%
(8) | Nivel G Entre 151 e 180 dias 70%
(9) | Nivel H Superior a 180 dias 100%

44



Anexo 3 - Resultado dos dados em painel MQO (minimos quadrados ordinarios) com
efeitos fixos

(i) Equacdo 1: Hy, H,, H3 e variaveis de controle

desppddi = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;; + B.-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + B4-cresc_PIB;;
+ Ps-desemprego;; + Pe-prov_excesso_dummy;; + [r-excesso_provi; + Pg-d_loss;+

Bo-d_prev_yeari: + B1o-d_peeri: + Pi1-despddir i + Uit
(if) Equacdo 2: somente as variaveis de controle

desppddi; = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;. + p.-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Ps-cresc_PIB;;

+ Bs-desemprego; + Bs-prov_excesso_dummy;; + B7-excesso_provii+ Ps-despdditi  + Uit
(i) Equacdo 3: H; e variaveis de controle

desppddi: = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd;. + p,-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Ps-cresc_PIB;;
+ PBs-desempregoi;r + Pe-prov_excesso_dummyi: + P7-excesso_provi; + Pg-d_lossi; +

Bo-despddi 1 + Uit
(iv) Equacéo 4: H, e variaveis de controle

desppddi; = Bo + B1-1l_ex_tax_pdd; + p-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Ps-cresc_PIB;;
+ Bs-desempregoi; + Pe-prov_excesso_dummyi; + P7-excesso_provi: + Pg-d_prev_year;; +

B1o-despddiy + Uiy
(v) Equacéo 5: Hs e variaveis de controle

desppddi; = Bo + P1-1l_ex_tax_pdd;: + P-capaberto_dummy; + B3-Servicos; + Ps-cresc_PIB;;
+ Bs-desempregoj; + Pe-prov_excesso_dummyi; + Pr-excesso_provi; + Pg-d_peeri; +

Bo-despddit1 + Uiy
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Tabela 14 - Resultados — Dados em Painel MQO — Efeitos Fixos

despdd Equacéo (i) Equacéo (ii) Equacéo (iii) Equacéo (iv) Equacéo (v)

Variavel Coeficiente Erro-padrdo p-valor Coeficiente  Erro-padrdo  p-valor Coeficiente  Erro-padrdo  p-valor Coeficiente Erro-padréo p-valor Coeficiente Erro-padréo p-valor
despdd_1 0.27604 0.02965 0.00000 ***  0.29655 0.02911 0.00000 ***  0.27379 0.02924 0.00000 ***  0.29709 0.02959 0.00000 *** 0.29648 0.02913 0.00000
Il_ex_tax_pdd 0.19228 0.01833 0.00000 ***  0.15410 0.01516 0.00000 ***  0.19477 0.01749 0.00000 ***  0.15348 0.01635 0.00000 *** 0.15456 0.01534 0.00000
capaberto_dummy 0.00555 0.00390 0.15500 0.00557 0.00390 0.15300 0.00565 0.00385 0.14300 0.00555 0.00390 0.15500 0.00568 0.00393 0.14900
servicos 0.01021 0.01527 0.50400 0.00857 0.01541 0.57800 0.01037 0.01525 0.49700 0.00853 0.01542 0.58000 0.00849 0.01542 0.58200
cresc_PIB -0.07569 0.02094 0.00000 ***  -0.07984 0.02106 0.00000 ***  -0.07650 0.02084 0.00000 ***  -0.07967 0.02113 0.00000 ***  -0.07999 0.02108 0.00000
desemprego 0.00641 0.03590 0.85800 0.02087 0.03595 0.56200 0.00743 0.03569 0.83500 0.02067 0.03603 0.56600 0.02145 0.03608 0.55200
prov_excesso_dummy 0.00058 0.00213 0.78500 0.00104 0.00214 0.62800 0.00057 0.00212 0.78800 0.00104 0.00215 0.62800 0.00102 0.00215 0.63600
eXCesso_prov 0.39351 0.19777 0.04700 ** 0.44250 0.19877 0.02600 ** 0.39009 0.19697 0.04800 ** 0.44334 0.19905 0.02600 ** 0.44500 0.19925 0.02600
crise -0.00196 0.00138 0.15600 -0.00206 0.00139 0.14100 -0.00195 0.00138 0.15800 -0.00206 0.00139 0.14000 -0.00206 0.00139 0.14100
d_loss (H1) 0.01334 0.00294 0.00000 ** 0.01323 0.00293 0.00000 **
d_prev_year (H,) -0.00069 0.00147 0.64000 -0.00015 0.00147 0.91900
d_peer (H3) 0.00000 0.00277 0.99900 0.00057 0.00278 0.83900
c 0.01165 0.00420 0.00600 ***  0.01297 0.00343 0.00000 ***  0.01136 0.00341 0.00100 ***  0.01303 0.00349 0.00000 *** 0.01247 0.00422 0.00300
R? within 0.2761 0.2593 0.2760 0.2593 0.2593

R? between 0.6890 0.7065 0.6836 0.7076 0.7078

R? overall 0.4852 0.4699 0.4835 0.4702 0.4704

* Significativo a 10%; ** Significativo a 5%; *** Significativo a 1%;
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