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RESUMO

A participacdo politica das mulheres é tema recorrente nos estudos sobre a
desigualdade de género em diversas esferas da sociedade. Com uma literatura ainda
incipiente, o estudo sobre o efeito que a eleicdo de mulheres tem sobre o0 aumento da
participacdo politica feminina em eleicfes subsequentes ainda nédo tem vertentes com
foco no caso brasileiro. O objetivo deste trabalho €, mediante estudo dos dados do
Tribunal Superior Eleitoral (TSE), mensurar a influéncia que a eleicdo de mulheres
para o cargo de prefeito tem sobre a filiacdo de novas mulheres aos partidos politicos
em pleitos subsequentes. O quadro metodolégico se desenvolve ao redor das
regressodes descontinuas (RDD na abreviagdo em inglés), cuja funcionalidade é testar
descontinuidades estruturais que seriam causadas pela eleicdo de prefeitas. Dentre
os resultados, encontramos relacdes causais dubias e a auséncia de robustez nas
analises estatisticas ndo nos permite tirar conclusdes que corroborem a hipotese

testada no trabalho.

Palavras-chave: eleicdes municipais no Brasil, mulheres na politica, participacédo

politica, género, inferéncia causal, regressao descontinua.



ABSTRACT

Women patrticipation in politics is a persistent subject found in studies and research on
gender inequality across multiple social spheres. With a still incipient literature, the
current studies of the effect of women’s electoral victory over female political
participation in subsequent elections do not focus on the Brazilian case. Through data
gathered from the Brazilian Supreme Electoral Court, this study aims to measure the
influence of women’s municipal electoral victory over female political filiation in
subsequent elections. The methodological framework walks through a regression
discontinuity analysis (RDD), whose functionality is to test structural shifts caused by
the election of women. The results are dubious and the lack of discernible causal

effects fails to validate the main hypothesis.

Keywords: Brazilian municipal elections, women and politics, political participation,

gender, causal inference, regression discontinuity designs.
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13

1 INTRODUCAO

A literatura sobre desigualdade de género na politica € tema constante na agenda de
discusséo sobre a participacao das mulheres nas esferas decisérias do poder publico.
Estudos conduzidos pela Organizacdo das Nac¢des Unidas - ONU (2005) e a Inter-
Parliamentary Union (2004) atestam a sub-representacao politica das mulheres como
um estigma a ser combatido. Dados de 130 paises coletados e analisados pelas
instituicbes supracitadas ilustram que, dentro desta amostra, a participacdo das
mulheres no universo dos eleitos ndo chega a 16%. Na mesma coletanea de estudos
a ONU considera um percentual de 30% como patamar minimo para que as mulheres
exercam algum tipo de influéncia politica relevante. Nado € objetivo deste estudo
esmiucar tais metodologias, mas voltar esta problematica para o caso brasileiro e, de
forma mais aprofundada, entender se a eleicdo de mulheres tem algum tipo de
influéncia no incremento da participacdo politica feminina. Como estudo de caso,
analisar-se-a esta relacdo no ambito municipal, testando estatisticamente em que
medida uma mulher no mais alto cargo politico da cidade faz com que outras mulheres
participem da vida publica, participacdo esta que, em nossa analise, traduz-se em
namero de filiagbes subsequentes a partidos politicos.

Segundo a ONU (ibidem), é curioso notar que a participacdo politica das mulheres
tem aumentado em alguns paises com indice de desenvolvimento humano menor. Da
amostra de 130 paises citada acima, Ruanda, Africa do Sul e Mocambique tém,
respectivamente, 48,8%, 32,8% e 30% de participacao politica feminina. A explicacéo
para este desempenho acima da média € que politicas de incluséo eleitoral — como o
sistema de cotas — contribuem para maior equalizagdo participativa entre géneros.
Pande e Ford (2011) ponderam que h& evidéncias corroborando a hipotese de que o
desenho de cotas é importante para assegurar a representatividade feminina nas
eleicbes. Na india, por exemplo, posicdes nos governos locais reservadas sob o
sistema de cotas permitem que o lider (uma mulher a cada tergo dos vilarejos) tenham
jurisdicao suficiente para alocar os recursos a ele (a) destinado da forma que achar
mais proveitoso; esse tipo de rede de influéncia tem, segundo as autoras, um impacto

positivo no aumento da participacdo politica das mulheres no longo prazo.
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A literatura sobre a participagéo politica das mulheres na América Latina, Caribe e,
especificamente, Brasil versam sobre as particularidades que este ultimo tem dentre
os demais. Cavenaghi e Alves (2012) lancam luz a uma peculiaridade: apesar de o
empoderamento das mulheres no Brasil ter crescido nos ultimos anos — inclusive pelo
pais ter elegido uma mulher para a Presidéncia da Republica -, a participacao feminina
no poder legislativo (8,8% em 2010) € muito menor que nas outras regides citadas
(23% em 2012). Inglehart (1997, apud. Cavenaghi e Alves, 2012) concluiu que no
periodo pos-Segunda Guerra Mundial existia uma tendéncia de as mulheres votarem
a direita do espectro politico nos paises ocidentais, mas isso mudou a medida que 0s
padrbes de consumo e bem-estar também cresceram. Iglehart e Norris (2000)
perceberam que, ao longo dos anos, os votos das mulheres passou a migrar para a
esquerda do espectro politico. Desenvolvendo este fato, Cavenaghi e Alves (2012)
analisam a eleigéo de Dilma Roussef para a Presidéncia do Brasil em 2010, tentando
entender a motivac&do dos votos que a presidente eleita recebeu. Em outras palavras,

0 gue estaria por tras das inten¢des dos votos recebidos por Dilma?

Em seu estudo, Cavenaghi e Alves (ibidem) concluem que “o modelo logistico
multinomial mostrou que a varidvel com maior poder de explicacdo das intencdes de
voto declaradas para a Presidéncia da Republica foi se o eleitor votaria em candidato
indicado pelo presidente Lula. O carisma do ex-presidente e os bons indices da
avaliacao do governo reforcaram o desejo de continuidade da administracdo anterior.
O resultado foi como uma reeleicéo do projeto politico do governo, no qual a candidata
Dilma era figura proeminente.” (p.77). Ou seja, neste caso especifico o candidato da
situacdo ganhou respaldo intrinseco ao governo e determinou a continuidade do
partido. Avaliando tal situacdo de forma mais ampla, nos deparamos com um
paradoxo: apesar da posse de uma presidente, o Brasil ainda caminha atras de outros
paises em desenvolvimento na inclusdo feminina na politica. Mais do que isso, a
prépria eleicdo de Dilma parece estar mais ligada ao seu antecessor do que a

caracteristicas que a tornam um personagem politico idiossincratico.

O exemplo acima correlaciona-se com um conceito largamente utilizado em Ciéncia
Politica: o efeito incumbéncia, segundo o qual uma pessoa que ja ocupa um cargo
politico tem grandes chances (ou chances maiores em relacdo a candidatos de fora)

de reté-lo. Entretanto, essa analise ndo fornece insumos para concluir se a eleicao de
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uma mulher aumenta a probabilidade de novas mulheres se candidatarem a elei¢coes
subsequentes. Dito isso, 0 objetivo deste estudo ndo €, estritamente, avaliar o efeito
incumbéncia que as mulheres tém quando detém um cargo politico, mas testar uma
relacdo conceitual diferente: uma mulher no mais alto cargo politico da cidade faz com

que outras mulheres participem da vida publica, em particular, se filiando a partidos?
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2 REVISAO BIBLIOGRAFICA

2.1 Literatura sobre empoderamento das mulheres na politica

Bhalotra et al (2013) analisam o impacto que a eleicdo de mulheres na india tem na
diferenciacdo de género entre os eleitos nas votacdes subsequentes. O estudo se
desenrola com base na literatura existente sobre as escolhas politicas favoraveis as
mulheres em situa¢des nas quais as representacdes politicas no poder sao femininas.
De maneira geral, os autores estudam o estigma de que as mulheres tém
representacao politica inferior a dos homens, o que se da por inGmeros motivos, quais
sejam, discriminacdo de género, auséncia de modelos de incentivo a participacéo
feminina, menor ambicéo politica por parte das mulheres, pouco apetite por situacdes
muito competitivas, responsabilidades familiares, normas sociais e outros fatores.
Como a literatura econdémica (e em certa medida econométrica) sobre estes fatores &
escassa e a vitéria politica de uma mulher pode ser atribuida ou correlacionada com
caracteristicas ndo observaveis — como preferéncias de voto -, os autores buscam
testar as relacdes estatisticas que explicam ou comparam situacdes em que mulheres
vencem os homens com reduzida margem de erro com situacdes em que o inverso
ocorre, com 0 objetivo de encontrar descontinuidades nestes limiares. Para tal,
utilizam um modelo de regressdo descontinua (regression discontinuity design,
doravante RDD), mesma ferramenta utilizada pela vasta literatura que testa os efeitos

incumbéncia em Ciéncia Politica.

Os primeiros achados de Bhalotra et al (ibidem) séo 1) a vitéria de uma mulher numa
eleicdo resulta num crescimento de 9,2% na fragcdo de candidatas nos partidos
maiores em eleicbes subsequentes e 2) ndo ha evidéncia de spillovers, ou seja, 0
efeito tem limitacdo regional e ndo se alastra indefinidamente. O aumento das
candidaturas femininas nao ocorre por conta da reducdo do numero de candidatos,

ao contrario, ha uma substituicdo de candidatos homens por mulheres.

Conclusbes secundarias sdo igualmente interessantes: o numero de mulheres

concorrendo entre os candidatos mais competitivos (que recebem 5% ou mais dos
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votos) também cresce sensivelmente. Contudo, essas mulheres ndo sdo novas
entrantes nos partidos politicos, vale dizer, o percentual de mulheres dentro dos
partidos politicos ndo muda, mas as candidatas preexistentes estimulam-se ou sao

estimuladas a participarem com mais impeto nas futuras elei¢des.

Andlise semelhante € feita por Brookman (2013) ao estudar o cenario eleitoral e a
divergéncia de género nos Estados Unidos. Novamente, o ponto de partida € a
desigualdade, neste caso no que tange a lentiddo no crescimento das afiliagcbes
politicas das mulheres norte-americanas. Dialogando com os trabalhos de Sonia
Bhalotra, Brookman (ibidem) chega a conclusdes diferentes das obtidas no caso
indiano. Utilizando a mesma metodologia (RDD), o autor analisa 3813 eleicdes
legislativas estaduais nos Estados Unidos para estimar os efeitos causais entre a
eleicdo de mulheres e a presenca de candidatas adicionais em novos pleitos. Dessa
forma, testa-se 1) a probabilidade de, em casos nos quais a margem de votos
recebidos por mulheres em relacéo a candidatos homens é pequena, as mulheres que
venceram receberem mais votos em elei¢cdes subsequentes e 2) a probabilidade de,
dadas as mesmas circunstancias de margem de voto, mais mulheres se candidatarem
em novos pleitos quando candidatas foram eleitas anteriormente. De forma gréfica, o

autor busca testar a seguinte quebra estrutural:

Figura 1 - Regressdo descontinua na metodologia de Brookman (2013)

Probabilidade de nominac¢des de novas
candidatas ou novas afiliagcdes femininas

% de votos de mulheres nas elei¢cdes

Fonte: Elaboragédo propria com base em Brookman (2013)
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A quebra estrutural percebida no grafico acima ilustra — quando h& significancia
estatistica — a influéncia positiva que a eleicdo de uma mulher tem no incremento da
participacdo politica feminina em pleitos posteriores. Entretanto, ndo foi esse o
resultado encontrado por Brookman (ibidem). As evidéncias nos EUA, diferente do
que se observa na india, sdo mistas e insuficientes para corroborar a hipotese, vale
dizer, dentro da metodologia proposta, a eleicdo de mulheres tem efeito estatistico

nulo no aumento do ndmero de candidatas futuras.

Este trabalho pretende analisar a mesma questéo para o caso brasileiro. Utilizar-se-4
a mesma metodologia de regressao descontinua para explorar os dados de filiados e
candidatos por partidos politicos em cada municipio brasileiro, fornecidos pelo
Tribunal Superior Eleitoral (TSE). A granularidade municipal nos permitira avaliar se
h& ou nédo significancia estatistica na influéncia que a eleicdo (no ambito municipal)
de mulheres tem sobre o crescimento de filiagdes femininas em cada partido no ano
eleitoral (também municipal) seguinte. A seguir, exploraremos a metodologia de

regressao descontinua e como aplica-la no escopo deste trabalho.

2.2 Literatura sobre regressao descontinua

As Regressfes Descontinuas objetivam, mediante manipulagdo quase-experimental
dos dados observacionais, estabelecer relagbes de causalidade — e ndo somente de
correlagdo — com imunidade a endogeneidade. Desde o final da década de 1990
inUumeros estudos no campo da economia tem sido publicados com o intuito de aplicar
e estender métodos de regressdo descontinua, incluindo Van der Klaauw (2002),
Black (1999), Angrist e Lavy (1999), Chay e Greenstone (2005), DiNardo e Lee (2004),
Chay, McEwan, e Urquiola (2005), McEwan e Shapiro (2007), e Card, Mas e Rothstein
(2006). Porém, muito antes deste periodo, a introducdo da regressado descontinua
como metodologia de inferéncia causal para problemas envolvendo dados
estritamente n&o-experimentais ja pdde ser encontrada na literatura gracas a
Thistlewaite e Campbell (1960). Esses autores o fizeram em contraposi¢cdo a técnica

de pareamento de observaveis, e tiveram como objetivo analisar o efeito que o



19

reconhecimento académico de certos estudantes teve sobre a continuidade de seus

estudos e sua carreira.

Apoés algumas décadas, 0 emprego mais consistente da regressédo descontinua (ou
RDD, do inglés Regression Discontinuity Design) voltou a ganhar forca, quando se
tornou particularmente popular nos campos da Economia mais intimamente ligados
as ciéncias politicas e sociais (LEE; LEMIEUX, 2010). Na verdade, ndo € incomum
que programas governamentais em areas como saude e educacdo, bem como
algumas leis, determinem politicas publicas para a concessdo de beneficios e
tratamentos especificos que eventualmente se enquadram nas condi¢cdes de analise
pelo RDD (van der KLAAUW, 2008), condi¢cBes essas que serdo discutidas na secéo

Metodologia.

Na area politico-eleitoral, o0 RDD foi utilizado para a verificagcdo do que chamamos de
“vantagem do incumbente”, em outras palavras, na vantagem competitiva que o
candidato ou o partido que esta no poder tem sobre aquele que é considerado
desafiante, na perspectiva de novas eleicbes. Lee (2008) analisou o efeito da
“vantagem” do partido Democrata, ou seja, analisou a probabilidade de reeleicdo do
mesmo partido para a Camara de Deputados americana. Atualmente, Cattaneo,
Frandsen e Titiunik (2014) aplicaram o conceito de RDD, provida de certos
aprofundamentos metodologicos, em uma analise semelhante aplicada as elei¢cdes
para o Senado do mesmo pais. Brambor e Ceneviva (2012) seguiram a ideia de Lee
(2008) e mensuraram o efeito da incumbéncia no desempenho eleitoral de candidatos
nas eleicdes municipais brasileiras. Por fim, Avelino, Biderman e Barone (2012)
verificaram a influéncia do resultado das eleicdes para prefeito sobre as elei¢cdes
estaduais subsequentes, em especifico, exploraram a vantagem que um partido
poderia ter, ao eleger o prefeito nas eleicdes de 2008, para as eleigcdes proporcionais
estaduais de 2010.

Além dos autores citados, em consequéncia da expansao de seu uso, a metodologia
da regressao descontinua se tornou um objeto de interesse de alguns econometristas,
que se esforcam por divulga-la e aprofunda-la (IMBENS; LEMIEUX, 2008; LEE;
CATONICO; CATTANEO; TITIUNIK, 2014a, 2014b e 2014c).
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3 METODOLOGIA

Como descrito na sessao anterior, existem artigos que se dedicam a avaliar a
metodologia de regressfes descontinuas, nos quais se destacam os de van der
Klaauw (2008), em analise generalista; os de Imbens e Lemieux (2008) e de Lee e
Lemieux (2010), que se propdem a servir de guia pratico para o uso desta técnica,

apresentando-a de modo detalhado.

Os artigos citados nos apresentam a regressao descontinua (ou RDD, do inglés
Regression Discontinuity Design) que, em sua formulacdo mais basica, se encarrega
por estimar o efeito sobre uma variavel resposta de um tratamento que € aplicado
caso uma covariavel observada e continua assuma um valor superior a um ponto de
corte especificado. A essa covariavel denota-se na literatura running, forcing,

assigning ou mesmo score variable.

Sob certas condi¢cdes, argumenta-se que individuos ou elementos situados
imediatamente acima do corte (que recebem tratamento) e imediatamente abaixo (que
ndo o recebem) séo iguais sob todos os aspectos, observaveis ou nao, definidos
anteriormente ao tratamento. Portanto, a diferenca de comportamento ou de resposta
gue venham a apresentar posteriormente poderia ser imputada como efeito desse
tratamento. Em outras palavras, trata-se de considerar que, na vizinhanca do corte, a
escolha de elementos tratados ou ndo-tratados é localmente aleatéria. A formulacéo
para analise dos dados observacionais aproxima-se assim da abordagem
experimental, em que um processo efetivamente randémico € empregado para definir

grupos de tratamento e de controle.

Ainda no contexto da inferéncia causal, a regressao descontinua apresenta-se como
alternativa a técnica de pareamento em observaveis e ao proprio uso de variaveis
instrumentais. Nas subsecdes a seguir, a metodologia de regressao descontinua sera
apresentada de modo mais formal, e em sequéncia sera indicado de que forma o

presente estudo fez uso da mesma.
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3.1 Formulacgéo da regresséo descontinua

Imbens e Lemieux (2008) fazem a apresentacéo dos aspectos formais do RDD a partir
de um enquadramento de resultados potenciais. Denotando Y;(1) e Y;(0) como um par
de resultados da varidvel resposta para o i-ésimo elemento em uma populacao,
respectivamente sob a incidéncia do tratamento ou ndo, os autores fazem notar que
a comparacao entre os dois resultados potenciais — indicando o efeito do tratamento
sobre a resposta — ndo pode ser feita de maneira direta visto que, para cada elemento,
apenas um dos resultados é efetivamente observado. De fato, se W; € {0,1} denota o

tratamento recebido, entédo o resultado observado é dado pela equacéo:
Y=>0Q-w)- Y0 +W; Y (1) 1)

No caso basico de RDD, a aplicacédo do tratamento é deterministica, ocorrendo em
funcao do valor assumido pela running variable continua, denotada X, e em funcao de

um valor de corte especificado ¢, conforme a equagéo:
Wi = 1{Xl > C} (2)

em que 1{-} é a funcao indicadora, que vale 1 se seu argumento for verdadeiro e 0

caso contrério.
A identificacdo do efeito causal do tratamento passa entdo pela verificagcdo da
descontinuidade das expectativas condicionais do resultado observado no ponto de

corte, o que se descreve conforme a equacao:

trp = I E[Y;|X; = x] ~ im E[Y;|X; = x] = E[%,(1) - ,(0)IX; = ] 3

em que se assume a continuidade das expectativas condicionais dos resultados

potenciais no ponto X = c.
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3.1.1 Estimacao do efeito causal do tratamento

Em uma aplicacéo pratica, e dado o que foi apresentado, uma forma intuitiva de se
estimar o efeito do tratamento em uma populagao seria a de se tomar a diferenca entre
as médias da variavel resposta para os dois subconjuntos compostos dos elementos
situados a uma distancia h do ponto de corte, acima ou abaixo do mesmo. A isso
corresponde a abordagem ndo-paramétrica com kernel retangular, cujo viés é

discutido por Imbens e Lemieux (2008) e por van der Klaaum (2008).

Uma elaboracdo desse conceito é permitir que a resposta varie linearmente como
funcdo de X nos subconjuntos, e dai a abordagem de regressoées lineares locais, em

que o efeito 7 € dado pela solucao do problema de minimizagao:

m'TnyZévﬂl{C—hSXiSC+h}'(Yi—“—ﬁ'(Xi—C)—T'Wi—V'(Xi—C)'Wi)z 4)

apf,

em que N é o numero total de observaces, referenciadas pela letra i. O processo
equivale entéo a se ajustar uma funcao linear para cada subconjunto e se tomar como
efeito do tratamento a diferenca entre o valor assumido por cada reta no ponto de

corte.

Conforme Lee e Lemieux (2010), € natural que se verifique a sensibilidade da
estimativa obtida a inclusdo de termos de maior ordem nas regressdes locais, ao
passo que Gelman e Imbens (2014) discutem razdes para que ndo se va além dos
termos de segunda ordem (regressdes quadraticas locais). Além disso, outro aspecto
importante do problema é a questdo de como se definir a distancia h do ponto de corte
qgue limita os elementos participantes da estimacdo, chamada na literatura de

bandwidth, ou largura de banda — o que sera tratado na subsecéo 3.1.3 a seguir.
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3.1.2 Andlise gréfica

Os artigos citados nesta secdo Metodologia e demais artigos relacionados reforcam a
importancia da andlise grafica na aplicacdo pratica do RDD. O exame visual da
variavel resposta em funcédo da running variable, assim como da densidade desta
altima, é tido por Imbens e Lemieux (2008) como uma forma simples e poderosa de
identificacdo do efeito do tratamento, além de conferir credibilidade e transparéncia as
andlises. Ndo obstante, Lee e Lemieux (2010) alertam para o fato de que tais analises
ndo podem ser conclusivas isoladamente, e que métodos gréficos criteriosos sédo

recomendados para que se evitem vieses de construcao.

Nesse sentido, e conforme os artigos citados anteriormente, a andlise gréfica se
baseia na definicdo de bandas ou faixas ao longo da running variable X, dentro das
quais sao calculados os valores médios das varidveis de interesse. Em outras
palavras, trata-se de um processo de categorizacdo da running variable, ou de
binagem (do inglés, binning). Dada uma largura de banda h, e para um certo nimero
de bandas (em inglés, bins) K, e K, a esquerda e a direita do ponto de corte em X =
¢, séo definidos intervalos do tipo (by, bx+1], com k variando de 1 a K = K, + K; e de

tal modo que bk seja definido pela equacéao:
by =c—(kg+k+1)/h (5)
Para cada intervalo, é calculado o ponto médio b,; 0 nimero de observacdes Nk; e a
média Y, da variavel resposta Y (ou de qualquer outra variavel de interesse Z, dita
covariada), conforme:
by = (by + bys1)/2 (6)

N =21 1be < X; < byyq} (7)

_ 1
Y = N_kzlivzlyi “1{bx < x; < byi1} (8)
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Os graficos de maior relevancia para a analise sdo os das médias e o do numero de
observacgdes contra os pontos médios. E natural que o efeito do tratamento, em
existindo, se faca notar pelo salto da média da variavel resposta no ponto de corte.
Por outro lado, normalmente ndo é esperada a ocorréncia de saltos de magnitude
similar em outros pontos ao longo da running variable, tanto quanto saltos em
covariadas determinadas anteriormente ao tratamento denotam fragilidade a
interpretacdo causal. Por fim, uma descontinuidade da distribuicdo das observacdes
(ou seja, de sua densidade) pode ser indicio de manipulacéo do processo de auferigcao
do tratamento por parte dos agentes, o que fere diretamente o argumento de quase-
aleatoriedade (IMBENS; LEMIEUX, 2008 e LEE; LEMIEUX, 2010).

3.1.3 Escolha da largura de banda para analise grafica e regressées

Tanto a andlise grafica quanto as regressfes para determinacdo do efeito do
tratamento requerem, como se viu, a definicdo de uma largura de banda, seja para a
discretizacdo dos dados em face de sua exposicao gréfica, seja para a selecédo dos
limites das regressoes.

No enquadramento das regressdes lineares locais, a escolha da largura de banda se
traduz num balanco entre precisdo — favorecida com o uso de bandas maiores, pelo
maior numero de observacgdes incluidas nas regressdes — e acuracia — sendo o menor
viés obtido com o uso de bandas menores, quando apenas observacfes mais
préximas do ponto de corte sdo empregadas para estimacéo do efeito do tratamento
nesse ponto (LEE; LEMIEUX, 2010).

Tem-se, portanto, um contexto de otimizacao, e o procedimento preferido no presente
trabalho para verificacdo da largura de banda das regressdes de estimacéo do efeito

do tratamento, por seu apelo intuitivo, € o de cross-validacéo.

O processo de cross-validagédo consiste em se estimar, para cada observagao i, o
valor Y; assumido pela variavel resposta com base em regressdes lineares

computadas sobre observacdes estritamente a direita ou a esquerda de i, conforme a
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prépria observacao i esteja a direita ou a esquerda do ponto de corte. Assim, se X; >
c, estima-se para Y; o valor ¥; como uma extrapolac&o linear a partir das observacées
situadas no intervalo (X;, X; + h]. Analogamente, se X; < c, o intervalo considerado é
(X; — h, X;].

Uma funcdo de cross-validacdo € definida pela soma dos erros quadraticos
(comparac&o entre os valores observados Y; e estimados Y;), e depende da escolha
de h:

CV(h) = =i (Y - 7)? ©)

em que N* é o numero de observacdes considerado para escolha da largura de banda

por esse processo.

A largura de banda h,, escolhida por meio desse processo de cross-validagdo € dada

pelo valor de h que minimiza a funcéo de cross-validacdo (LEE; LEMIEUX, 2010):
h¢y = argp, min CV (h) (10)

Ligeira modificacdo desse procedimento tendo em vista a escolha da largura dos bins
na analise gréfica requer apenas gque 0s Y; sejam estimados com base em regressfes
sobre uma constante — ou seja, anula-se o coeficiente do termo linear das regressoes
originais, 0 que tem sua razdo de ser no fato de que a andlise grafica € baseada na

inspecao do valor médio das variaveis de interesse no interior dos bins.

Para uma maior formalizacao do procedimento de cross-validacao, refere-se a Imbens
e Lemieux (2008). Para procedimentos alternativos de escolha da largura de banda
para as regressfes de estimativa do efeito do tratamento, sugere-se a consulta a
Imbens e Lemieux (2008); Lee e Lemieux (2010); e Imbens e Kalyanaraman (2012).
Em particular para a analise grafica, Lee e Lemieux (2010) também apresentam duas
outras propostas intuitivas, denominadas pelos autores de bin e regression test. Essas
Gltimas técnicas serdo apresentadas na secdo Resultados como complemento das

analises.
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3.1.4 Analise de covariadas

A inspecdo de covariadas, definidas como variaveis determinadas (ou seja, cujo
contetdo é conhecido) antes da especificacdo do tratamento, é dada na literatura
como uma etapa importante da verificacdo da validade da regressao descontinua.

Particularmente, se as covariadas sdo anteriores ao tratamento, ndo pode haver
relacdo de causalidade deste em direcdo aquelas. Assim, examinada uma covariada
segundo a mesma metodologia aplicada a variavel resposta, ndo é esperado que se
encontre uma descontinuidade em seu valor no ponto de corte que define o tratamento

— caso contrario, tal fato poderia indicar problemas de especificacao.

Lee e Lemieux (2010) propdem que se examine as covariadas de modo conjunto, por
meio de Seemingly Unrelated Regressions (regressdao SUR) — em que se estima o
sistema de equacfes das covariadas em funcdo da variavel de tratamento e da
running variable — para em seguida se verificar se 0s coeficientes associados ao

tratamento para cada covariada sao conjuntamente nulos, conforme seria desejado.

Os autores sugerem, por fim, que as covariadas sejam incorporadas as regressées
para estimacao do efeito do tratamento sobre a variavel resposta, seja por meio da
residualizacdo desta Ultima em regresséo exclusiva contra as primeiras, seja por meio
da incorporacao direta das covariadas nas regressdes originais. O objetivo de tal
inclusdo seria 0 de se reduzir a variabilidade amostral nas estimativas (LEE;
LEMIEUX, 2010).

3.2 Aplicacao daregressao descontinua no presente estudo

Conforme dito na Introducao, o objetivo do presente estudo é verificar o efeito que as
mulheres no mais alto cargo politico da cidade tém sob a participacdo de outras

mulheres na vida publica. Mais especificamente, analisar o empoderamento das
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mulheres respondendo a seguinte pergunta: uma mulher no mais alto cargo politico

da cidade faz com que outras mulheres se filiem aos partidos politicos?

No processo eleitoral, esta claro que o tratamento “eleicdo do candidato do género
feminino” é aplicado caso este candidato tenha mais votos do que um candidato do
género masculino. Dentro do enquadramento da metodologia de regressao
descontinua, entdo, a running variable, nesse caso, € a margem de vitoria do(a)
candidato(a) eleito(a), ou seja, a diferenca do percentual de votos entre os candidatos
femininos e masculinos considerando o primeiro e segundo lugares nas elei¢cdes
municipais. Se essa diferenca for positiva (acima do ponto de corte valendo O,
implicando que a candidata eleita venceu com margem de vitéria positiva), o

tratamento é aplicado, e caso contrario, nao.

A aplicacdo de RDD ao contexto eleitoral, tendo por running variable uma variavel de
percentual de votos nas eleicdes, ja foi levada a cabo por Brookman (2013), Lee
(2008) e por Cattaneo, Frandsen e Titiunik (2014) no cenario americano, por Bhalotra
et al (2013) no cenério indiano e por Brambor e Ceneviva (2012) no cenario brasileiro,
e se apoia no fato de que a regra que define o resultado das eleicbes, a de maioria
dos votos, em geral é clara e irremissivel. Além disso, ante a quantidade de agentes
envolvidos no processo (eleitores, candidatos etc), também fica patente a
incapacidade desses agentes, em seu conjunto, de influenciarem de modo preciso o

resultado das eleic¢des.
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4 DADOS

Como citado anteriormente, ndo foi encontrado na literatura brasileira algum estudo
gue analisasse o impacto que a eleicdo de mulheres tem na diferenciacéo de género
entre os filiados aos partidos politicos nas eleicdes subsequentes. Com isso, a
novidade da informacao foi aproveitada como motivacao e utilizou-se uma fonte de

dados incomum na literatura.

A principal fonte de dados para o presente estudo foi o repositorio de Dados Eleitorais
do Superior Tribunal Eleitoral, em que se encontram informac@es detalhadas sobre os
resultados eleitorais no Brasil. A fonte de dados, assim como o tratamento e 0 uso que

foi feito dos dados serdo detalhados nas subsec¢des a seguir.

4.1 Extracdo dos dados

A extracdo dos dados foi separada em duas partes: bases com informagfes acerca
do perfil dos candidatos nas eleicdes e bases dos eleitores filiados aos partidos
politicos. As bases com informacdes dos candidatos foram obtidas do repositério de
dados eleitorais do site do Tribunal Superior Eleitoral: http://www.tse.jus.br/eleicoes/
estatisticas/repositorio-de-dados-eleitorais. Neste endereco é possivel selecionar o
tépico “Candidatos” e encontrar os dados a partir de 1945, contudo utilizamos dados
dos seguintes anos: 1998, 2000, 2002, 2004, 2006, 2008, 2010, 2012 e 2014.

Para fazer o download dos arquivos, basta clicar no ano desejado e entdo os dados
referentes aos candidatos daquele ano (de todos os estados) serdo carregados em
formato .zip (que facilmente sdo descompactados e transformados para .txt). O layout
das tabelas existentes no repositorio de dados eleitorais e suas respectivas

caracteristicas podem ser encontrados no apéndice.

Utilizou-se a sexta versao dos arquivos do repositorio de dados eleitorais. Os arquivos

com data de geracéo a partir de 12/01/2014 contemplam as seguintes correcdes:
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Inclusdo da variavel CPF_CANDIDATO nas tabelas de candidatos, para 2012;
Inclusdo da variavel DS_EMAIL nas tabelas CONSULTA_CAND_<ANO
ELEICAO>_<SIGLA UF>, a partir do ano de 2012.

As tabelas que contém o layout e a descricdo das variaveis presentes na base de
dados dos candidatos nas versdes anteriores (eleicbes até 2010 e 2012) podem ser
encontradas no apéndice. A seguir, temos a descricdo das variaveis presentes na

base dos candidatos na eleicdo de 2014

Tabela 1 - Descrigdo das variaveis contidas na base de dados dos candidatos nas elei¢cdes a partir de 2014

VARIAVEL DESCRICAO

DATA_GERACAO Data de geracéo do arquivo (data da extragéo)
HORA_GERACAO Hora de geragédo do arquivo (hora da extragéo) - Horario de Brasilia
ANO_ELEICAO Ano da eleicdo
NUM_TURNO (*) Ndmero do turno
DESCRICAO_ELEICAO (*) Descrigdo da elei¢céo
SIGLA_UF Sigla da Unidade da Federagéo em que ocorreu a eleigao

Sigla da Unidade Eleitoral (Em caso de elei¢cdo majoritaria é a sigla da UF que o
candidato concorre (texto) e em caso de eleicdo municipal é o cédigo TSE do

SIGLA_UE (*) L . o -
municipio (nimero)). Assume os valores especiais BR, ZZ e VT para designar,
respectivamente, o Brasil, Exterior e Voto em Transito

DESCRICAO_UE Descricdo da Unidade Eleitoral
CODIGO_CARGO (¥ Cadigo do cargo a que o candidato concorre
DESCRICAO_CARGO Descricao do cargo a que o candidato concorre
NOME_CANDIDATO Nome completo do candidato

Numero sequencial do candidato gerado internamente pelos sistemas eleitorais. Nao

SEQUENELAL CANDIEATS ) € 0 nimero de campanha do candidato.

NUMERO_CANDIDATO Numero do candidato na urna
CPF_CANDIDATO CPF do candidato
NOME_URNA_CANDIDATO Nome de urna do candidato
COD_SITUACAO_CANDIDATURA Cadigo da situacéo de candidatura
DES_SITUACAO_CANDIDATURA Descrigdo da situacdo de candidatura
NUMERO_PARTIDO Numero do partido
SIGLA_PARTIDO Sigla do partido
NOME_PARTIDO Nome do partido
CODIGO_LEGENDA Cadigo sequencial da legenda gerado pela Justica Eleitoral
SIGLA_LEGENDA Sigla da legenda
COMPOSICAO_LEGENDA Composicao da legenda
NOME_LEGENDA Nome da legenda
CODIGO_OCUPACAO Cédigo da ocupacao do candidato
DESCRICAO_OCUPACAO Descricao da ocupacao do candidato
DATA_NASCIMENTO Data de nascimento do candidato
NUM_TITULO_ELEITORAL_CANDIDATO Numero do titulo eleitoral do candidato
IDADE_DATA_ELEICAO Idade do candidato da data da eleigdo
CODIGO_SEXO Cadigo do sexo do candidato
DESCRICAO_SEXO Descrigao do sexo do candidato
COD GRAU INSTRUCAO Cé(_jigo_do grau de instrucéo do candidato. Gerado internamente pelos sistemas
- - eleitorais
DESCRICAO_GRAU_INSTRUCAO Descrigdo do grau de instrugéo do candidato
CODIGO_ESTADO_CIVIL Cadigo do estado civil do candidato
DESCRICAO_ESTADO_CIVIL Descrigao do estado civil do candidato

CODIGO_COR_RACA Cadigo da cor/raca do candidato (auto declaracéo)
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DESCRICAO_COR_RACA Descrigao da cor/raga do candidato (auto declaragéo)
CODIGO_NACIONALIDADE Cadigo da nacionalidade do candidato
DESCRICAO_NACIONALIDADE Descricao da nacionalidade do candidato
SIGLA_UF_NASCIMENTO Sigla da UF de nascimento do candidato

CODIGO_MUNICIPIO_NASCIMENTO Cadigo TSE do municipio de nascimento do candidato

NOME_MUNICIPIO_NASCIMENTO Nome do municipio de nascimento do candidato

DESPESA_MAX_CAMPANHA Despesa méaxima de campanha declarada pelo partido para aquele cargo. Valores

em Reais.
COD_SIT_TOT_TURNO Cadigo da situagéo de totalizacao do candidato naquele turno
DESC_SIT_TOT_TURNO Descrigao da situagao de totalizac&o do candidato naquele turno
NM_EMAIL E-mail para comunicagdo com o candidato

As bases dos candidatos nas eleicdes com as variaveis descritas acima estdo

distribuidas conforme os anos e estados da seguinte forma:

Tabela 2 - Relacdo das bases de dados dos candidatos nas elei¢cdes por ano e estado

Ano
1998 2000 2002 2004 2006 2008 2010 2012 2014
AC AC AC AC AC AC AC AC AC
AL AL AL AL AL AL AL AL AL
AM AM AM AM AM AM AM AM AM
AP AP AP AP AP AP AP AP AP
BA BA BA BA BA BA BA BA BA
BR CE BR CE BR CE BR CE BR
CE ES CE ES CE ES CE ES CE
DF GO DF GO DF GO DF GO DF
ES MA ES MA ES MA ES MA ES
GO MG GO MG GO MG GO MG GO
MA MS MA MS MA MS MA MS MA
MG MT MG MT MG MT MG MT MG
MS PA MS PA MS PA MS PA MS
MT PB MT PB MT PB MT PB MT
PA PE PA PE PA PE PA PE PA
PB PI PB PI PB PI PB PI PB
PE PR PE PR PE PR PE PR PE
PI RJ PI RJ PI RJ PI RJ PI
PR RN PR RN PR RN PR RN PR
RJ RO RJ RO RJ RO RJ RO RJ
RN RR RN RR RN RR RN RR RN
RO RS RO RS RO RS RO RS RO
RR SC RR SC RR SC RR SC RR
RS SE RS SE RS SE RS SE RS
SC SP SC SP SC SP SC SP SC
SE TO SE TO SE TO SE TO SE
SP SP SP SP SP
TO TO TO TO TO
28 26 28 26 28 26 28 26 28

bases bases bases bases bases bases bases bases bases
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Existem 28 bases para os anos de 1998, 2002, 2006, 2010 e 2014, 2 a mais que 0S
restantes, pois aqueles sdo anos em que ocorrem elei¢coes para cargos federais e sédo
consideradas as bases referentes ao DF e BR. Ao todo, sdo 244 bases com a seguinte
nomenclatura consulta_cand_AAAA_ ZZ em que AAAA representa o ano e ZZ a sigla

do estado (ou DF/BR, quando aplicavel).

A listagem de eleitores filiados aos partidos politicos foi encontrada no seguinte
endereco: http://www.tse.jus.br/partidos/filiacao-partidaria/relacao-de-filiados. Nesta
pagina é possivel acessar a relacdo de filiados de cada partido politico. Contudo, é
necessario selecionar o partido politico e o estado que desejamos consultar e depois
clicar no link “Baixar lista”. A composicdo do nome do arquivo € definida como:
fillados_<sigla do partido>_<sigla da uf>.csv e a formatacdo dos arquivos estdo na

seguinte forma:

A primeira linha contém o cabecalho das informacdes;

As informacdes estao entre aspas duplas e separadas pelo caractere “;”.

O layout das bases segue o seguinte formato:

Tabela 3 - Descrigdo das variaveis presentes na base dos eleitores filiados aos partidos politicos

Variavel Descricao

DATA_DA_EXTRACAO Data da extragao das informag6es do banco de dados

HORA_DA_EXTRACAO

NUMERO_DA_INSCRICAO Numero da inscri¢&o eleitoral
NOME_DO_FILIADO Nome do filiado

Hora da extragdo das informag¢6es do banco de dados

SIGLA_DO_PARTIDO

Sigla do partido politico

NOME_DO_PARTIDO

Nome do partido politico

UF

Unidade da federagdo

CODIGO_DO_MUNICIPIO

Cadigo do municipio

NOME_DO_MUNICIPIO

Nome do municipio

ZONA_ELEITORAL

Zona eleitoral

SECAO_ELEITORAL

Secao eleitoral

DATA_DA_FILIACAO

Data da filiacéo

SITUACAO_DO_REGISTRO

Situag&o do registro de filiagdo

TIPO_DO_REGISTRO

Tipo do registro de filiagcéo

DATA_DO_PROCESSAMENTO

Data do processamento do registro de filiagdo

DATA_DA_DESFILIACAO

Data da desfiliacdo

DATA_DO_CANCELAMENTO

Data do cancelamento do registro de filiagdo

DATA_DA_ REGULARIZACAO

Data da regularizagéo do registro de filiacao

MOTIVO_DO_CANCELAMENTO

Motivo do cancelamento do registro de filiagao
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Ao todo sédo 32 partidos politicos e 27 estados (contando DF), porém ndo foram
encontradas informagodes para o partido PCB (Partido Comunista Brasileiro) no estado
de Roraima e PCO (Partido da Causa Operaria) no estado de Tocantins, portanto séo

862 arquivos no total.

Para facilitar o download dos 862 arquivos, criou-se uma macro com o intuito de
automatizar a extracdo dos dados. O processo consiste em acessar a pagina e fazer
o download dos arquivos sem a necessidade de escolher manualmente todos os
partidos e estados. Para fazer isto, basta abrir um bloco de notas, digitar o seguinte
comando:  "C:\Program  Files  (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe"
http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_XXXX_YY.zip

(onde XXXX representa a sigla do partido e YY representa a sigla do estado) e salvar
em formato .bat (para se tornar um arquivo executavel). Ao clicar, este comando fara
com gue o navegador (neste caso Google Chrome) abra a pagina da internet, acesse
o endereco e faca o download do arquivo para o partido XXXX no estado YY em
formato .zip. E necessario criar um comando para cada partido e estado, ou seja,
havera 862 comandos, que podem ser executados no mesmo arquivo de uma so vez
(exemplo da extracdo de dados para o PDT — Partido Democratico Trabalhista pode
ser encontrado no apéndice). Basta lembrar que ao clicar no icone, o navegador abrira
862 péaginas e fara o download dos 862 arquivos. Em resumo, cada partido tera 27
comandos (consequentemente 27 bases de dados, com excec¢éo do PCB e PCO para

os quais ndo ha informagéo referentes a RR e TO respectivamente).

4.2 Manipulacédo dos dados

As bases de dados dos candidatos e eleitores filiados aos partidos politicos, extraidas
conforme descricdo acima, foram exportadas para o software estatistico SAS e toda
a descricao referente a manipulacéo dos dados que sera detalhada a seguir ocorreu

na mesma plataforma.
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4.2.1 Ajustes nas bases iniciais

Para facilitar as analises, todas as 862 bases dos filiados foram empilhadas em uma
base Unica denominada ‘“filiados”. As varidveis DATA_DA _EXTRACAO e
HORA_DA EXTRACAO foram retiradas da base, pois ndo serdo utilizadas nas
analises. Portanto, a base “filiados” contém 19.198.083 linhas e 17 colunas, conforme

descrito na tabela 3.

As bases que contém os candidatos nas elei¢des também foram empilhadas em uma
base Unica e mantivemos apenas as variaveis que seriam utilizadas nas analises para
gue a base ficasse mais leve e 0 processamento mais rapido. Com isso, a base de

candidatos contém 1.758.550 linhas e 20 colunas, sendo elas:

Tabela 4 - Campos mantidos na base de candidatos

Variavel Descrigao

ano_eleicao Ano da elei¢éo
num_turno Ndmero do turno
sigla_uf Sigla da Unidade da Federagdo em que ocorreu a elei¢éo
Sigla da Unidade Eleitoral (Em caso de eleicdo majoritaria € a sigla da UF que o
SHlE e candidato concorre (texto) e em caso de eleicdo municipal é o cédigo TSE do municipio
gl (nimero)). Assume os valores especiais BR, ZZ e VT para designar, respectivamente, o
Brasil, Exterior e Voto em Transito.
cargo Descrigcao do cargo a que o candidato concorre

nome_candidato

Nome completo do candidato

sigla_partido

Sigla do partido

nome_partido

Nome do partido

codigo_legenda

Cadigo sequencial da legenda gerado pela Justica Eleitoral

sigla_legenda

Sigla da legenda

composicao_legenda

Composicéo da legenda

nome_legenda

Nome da legenda

ocupacao

Descrigao da ocupagédo do candidato

data_nasc

Data de nascimento do candidato

num_tit_eleit_cand

Numero do titulo eleitoral do candidato

genero

Descricao do sexo do candidato

grau_instrucao

Descrigcéo do grau de instru¢éo do candidato

estado_civil

Descricéo do estado civil do candidato

cod_sit_tot_turno

desc_sit_tot_turno

Cédigo da situacao de totalizagdo do candidato naquele turno

Descricao da situagéo de totalizagédo do candidato naquele turno
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4.2.2 Obter a informacéo de género para os filiados

Como o intuito é verificar o efeito que as mulheres eleitas tém sob a filiacdo de outras
mulheres aos partidos politicos, precisamos da informacéo de género dos filiados na
base de dados. Porém, esta informacao esté presente apenas na base de candidatos.
Com isso, 0s passos descritos a seguir serdo destinados ao processo de obter a

informacao “feminino”/’masculino” para cada filiado presente na base de dados.

O primeiro ajuste foi corrigir tanto na base de candidatos como na base de filiados os

nomes que estavam escritos de maneira incorreta, como exemplos abaixo:

Tabela 5 - Exemplos de correcdes nas bases de candidatos e filiados

Nome incorreto Nome ajustado

"CARLOS FERNANDO D"AGUIAR SILVA PALACIO" CARLOS FERNANDO D"AGUIAR SILVA PALACIO
'REGINA ROCHA FIGUEIREDO NOGUEIRA REGINA ROCHA FIGUEIREDO NOGUEIRA
,ADVALDO DE FREITAS SOUSA ADVALDO DE FREITAS SOUSA
.JOSE MILTON PEREIRA JOSE MILTON PEREIRA
ODEMIR OLELIS DA SILVA PORTO ODEMIR OLELIS DA SILVA PORTO
A NTONIO BASILIO DE FREITAS ANTONIO BASILIO DE FREITAS
# ROSIMAR FIRMINIANO CAVALCANTE ROSIMAR FIRMINIANO CAVALCANTE
"ZELIA PEREIRA BESSA ZELIA PEREIRA BESSA
-NILDA ANA VICENTE NILDA ANA VICENTE
. ALEXANDRE GOMES LIMA ALEXANDRE GOMES LIMA
.RITA PEREIRA DA SILVA. RITA PEREIRA DA SILVA
: LUIS EDUARDO EDWIRGES PINTO LUIS EDUARDO EDWIRGES PINTO
:IVONE SILVA AZEVEDO IVONE SILVA AZEVEDO
A CLAUDIA LIMA DE OLIVEIRA CLAUDIA LIMA DE OLIVEIRA
A'VILA DE SANTANA BRITO DOS SANTOS AVILA DE SANTANA BRITO DOS SANTOS

AAB JOSEPH PABLO VIANA VELOSO JOSEPH PABLO VIANA VELOSO
AALBERTO VALDENIR DE OLIVEIRA GUEDES ALBERTO VALDENIR DE OLIVEIRA GUEDES

Ao todo foram 206 correcdes, sendo 18 na base de candidatos e 188 na base dos
fillados. Da mesma forma que foi feito para os nomes, ajustou-se também o0s casos

em que as siglas dos partidos politicos estavam incorretas nas bases de candidatos:

Tabela 6 - Ajustes nas siglas dos partidos politicos

Sigla do partido incorreta Sigla do partido ajustada

PCdo PCdoB

PT do PTdoB
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Os passos seguintes foram:

1. Criagdo de uma base de candidatos apenas com as seguintes variaveis:
nome_candidato, num_tit_eleit_cand e género. Estas sdo as variaveis necessarias
gue precisamos manter na base para futuramente cruzar com a base de filiados e
obter a informag&o do género.

Nome da base: candidatos_genero
Quantidade de linhas: 1.758.550  Quantidade de colunas: 3

2. Tirar duplicidade para garantir que havera apenas um candidato por titulo de eleitor
e género. Retirar a duplicidade é essencial, pois no passo anterior poderia
acontecer, por exemplo, do mesmo individuo se candidatar para diferentes cargos,
em diferentes anos e partidos (para governador em 2002 no PT e depois se
candidatar para senador em 2010 no PMDB) e entdo ele apareceria na base
duplicado. Como estamos interessados apenas em buscar 0 nome e género
independente do periodo, e ndo capturar a diferenca de candidatura no decorrer
dos anos, retiramos a duplicidade.

Nome da base: candidatos_genero
Quantidade de linhas: 1.313.371 Quantidade de colunas: 3

3. Repetimos o passo 1 para a base de filiados mantendo apenas: nome_do_filiado
e numero_da_inscricao.
Nome da base: filiados
Quantidade de linhas: 19.198.083 Quantidade de colunas: 2

4. Repetimos o passo 2 para a base de filiados com o objetivo de retirar a duplicidade
por nome do filiado e titulo de eleitor. Retirar a duplicidade na base dos filiados
também foi essencial pois no passo 3 encontramos casos em que houve
cancelamento ou desfiliacdo em um ano e algum tempo depois o individuo decidiu
filiar-se novamente ao mesmo partido politico, ou situacdes em que 0 mesmo
individuo, em anos diferentes, filiou-se a partidos politicos diferentes, ambos casos
gerando duplicidade na base, uma vez que s6 mantivemos 0 nome e titulo de
eleitor.

Nome da base: filiados
Quantidade de linhas: 16.930.886 Quantidade de colunas: 2
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5. Cruzar as bases obtidas nos passos 2 e 4, para obter a informacgao de género dos
filiados. A ideia € fixar a base de filiados e trazer a informacdo de género contida
na base de candidatos. O cruzamento é feito por nome completo e nimero do titulo
de eleitor.

Nome da base: filiados_com_genero
Quantidade de linhas: 16.931.651 Quantidade de colunas: 3

A base gerada aumentou 765 linhas, isso ocorreu pois para alguns candidatos
encontramos a informagao de género em um ano e em outro ano, 0 mesmo candidato,
nao tem a informacéo de género preenchida, gerando duas linhas para 0 mesmo
candidato neste caso, uma com informacao de género preenchida e outra linha com

0 campo de género vazio.

Através dos itens anteriores encontramos 0 seguinte preenchimento para a

informacéo de género na base filiados_com_genero:

Tabela 7 - Percentual de preenchimento da informacgéo de género na base de filiados

Género % Preenchimento

Feminino 1.3%
Masculino 4.0%
Missing 94.7%

E importante lembrar que estamos buscando a informacdo de género para uma base
de filiados que contém aproximadamente 17 milhdes de observacdes em uma base
de candidatos que contém aproximadamente 1,3 milhdes. Além disso, cruzamos as
bases para trazermos o género se encontramos 0 nome completo do filiado na base
de candidatos. Portanto, este baixo preenchimento da informagéo de género ocorre

pois nem todos os filiados aos partidos politicos sdo candidatos nas elei¢des.

Para aumentarmos o preenchimento do campo “género” na base dos filiados, decidiu-
se cruzar as bases apenas pelo primeiro nome e nao pelo nome completo, como feito
anteriormente. Para exemplificar este beneficio no preenchimento da informacéao,
temos 11.157 filiados que tém “Augusto” como primeiro nome e, pela forma anterior
de trazer o género para a base dos filiados — cruzando pelo nome completo —

encontramos o género para apenas 773 filiados (que possuem “Augusto” como



37

primeiro nome e estdo na base de candidatos). Ou seja, encontramos a informacao
de género para apenas 7% dos filiados que tém o primeiro nome “Augusto”, pois estes
também sdo candidatos. Isso implica que os demais 10.384 (93%) filiados que tém
como primeiro nome “Augusto” e que ndo foram encontrados na base de candidatos

estariam sem a informacéo de género preenchida.

Portanto, os passos a seguir referem-se a busca da informacéo de género na base
dos candidatos utilizando apenas o primeiro nome como chave de cruzamento, para
gue por exemplo, todos os filiados que tém “Augusto” como primeiro nome tenham a

informacgé&o de género preenchida.

6. Criou-se um campo denominado “first name” na base filiados com_genero
(desenvolvida no passo 5) que contém o primeiro nome de cada filiado.
Nome da base: filiados_com_genero
Quantidade de linhas: 16.931.651 Quantidade de colunas: 4

7. Gerou-se uma base apartada com o objetivo de contar a quantidade de cada

género encontrado (inclusive “missing”) para cada primeiro nome, por exemplo:

Tabela 8 - Quantidade de género por primeiros nomes

first_name genero Volume
ADALCI 0
ADALCI FEMININO 3
ADALCI MASCULINO 8
NUBIA 0
NUBIA FEMININO 124
NUBIA MASCULINO 2

Nome da base: volumetria
Quantidade de linhas: 439.038 Quantidade de colunas: 3
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8. Retirou-se os casos em que ndo ha preenchimento para o género, conforme

abaixo:

Tabela 9 - Quantidade de género, exceto missing, por primeiros nomes

first_name genero Volume
ADALCI FEMININO 3
ADALCI MASCULINO 8
NUBIA FEMININO 124
NUBIA MASCULINO 2

Nome da base: volumetria
Quantidade de linhas: 62.867 Quantidade de colunas: 3

9. Ordenou-se o campo first_ name por ordem alfabética e o volume de forma

decrescente:

Tabela 10 - Quantidade de género ordenada por nome e maior volume

first_name genero Volume
ADALCI MASCULINO 8
ADALCI FEMININO 3
NUBIA FEMININO 124
NUBIA MASCULINO 2

Nome da base: volumetria
Quantidade de linhas: 62.867 Quantidade de colunas: 3

10.Retirou-se duplicidade por first_name, desta forma mantemos apenas a primeira
linha de cada nome, garantindo que o género selecionado para cada nhome € o que

possui maior volume.

Tabela 11 - Género selecionado por nome de acordo com o maior volume encontrado

first_name genero Volume
ADALCI MASCULINO 8
NUBIA FEMININO 124

Nome da base: géneros
Quantidade de linhas: 59.743 Quantidade de colunas: 3
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11.Neste passo, cruzamos a base filiados_com_genero descrita no passo 6 com a
base “géneros” descrita no item anterior. A chave de cruzamento foi apenas o
primeiro nome (first_name) e ndo mais o nome completo, como feito anteriormente,
com o intuito de aumentar o match de preenchimento do género para os filiados.
A nova informacé&o de género foi substituida pela informagéo trazida anteriormente

e obtivemos o seguinte resultado:

Tabela 12 - Novo percentual de preenchimento da informag&o de género na base de filiados

Género % Preenchimento

Feminino 40.8%
Masculino 55.0%
Missing 4.2%

Nome da base: filiados_com_genero2
Quantidade de linhas: 16.931.651 Quantidade de colunas: 4

12.0 ultimo passo foi levar a informacgéo de género obtida no item anterior para a base
original de filiados.
Nome da base: base_filiados_completa
Quantidade de linhas: 19.198.083 Quantidade de colunas: 18

Tabela 13 - Descrigao das variaveis presentes na base dos eleitores filiados aos partidos politicos apds o

processo de manipulagéo dos dados para trazer a informacgédo de género da base de candidatos

Variavel Descrigcao

NUMERO_DA_INSCRICAO

Numero da inscri¢éo eleitoral

NOME_DO_FILIADO

Nome do filiado

SIGLA_DO_PARTIDO

Sigla do partido politico

NOME_DO_PARTIDO

Nome do partido politico

UF

Unidade da federagao

CODIGO_DO_MUNICIPIO

Caodigo do municipio

NOME_DO_MUNICIPIO

Nome do municipio

ZONA_ELEITORAL

Zona eleitoral

SECAO_ELEITORAL

Secéo eleitoral

DATA_DA_FILIACAO

Data da filiacéo

SITUACAO_DO_REGISTRO

Situacéo do registro de filiagdo

TIPO_DO_REGISTRO

Tipo do registro de filiacéo

DATA_DO_PROCESSAMENTO

Data do processamento do registro de filiagdo

DATA_DA_DESFILIACAO

Data da desfiliacdo

DATA_DO_CANCELAMENTO

Data do cancelamento do registro de filiagéo

DATA_DA_REGULARIZACAO

Data da regularizacéo do registro de filiacao

MOTIVO_DO_CANCELAMENTO

Motivo do cancelamento do registro de filiacao

GENERO

Informacéo de género trazida da base de candidatos
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Para garantir que os procedimentos descritos acima (atribuir o género para os filiados)

foram assertivos, fizemos o seguinte o estudo:

1. Através da quantidade de feminino/masculino encontrada para cada primeiro nome
na base ‘volumetria’, descrita no passo 9, criou-se a probabilidade de ser

feminino/masculino por primeiro nome, da seguinte forma:

Tabela 14 - Probabilidade de ser feminino/masculino por primeiro nome

first_name genero volume probabilidade

CLAUDECIR  MASCULINO 95 0.96

CLAUDECIR FEMININO 4 0.04
ELISMAR FEMININO 5 0.06
ELISMAR MASCULINO 74 0.94
JOSEANE MASCULINO 3 0.03
JOSEANE FEMININO 88 0.97
MARILIA FEMININO 161 1.00

2. Ordenou-se as probabilidades de ser feminino/masculino de forma decrescente:

Tabela 15 - Probabilidade ordenada de ser feminino/masculino por primeiro nome

first_name genero volume probabilidade

CLAUDECIR  MASCULINO 95 0.96

CLAUDECIR FEMININO 4 0.04
ELISMAR MASCULINO 74 0.94
ELISMAR FEMININO 5 0.06
JOSEANE FEMININO 88 0.97
JOSEANE MASCULINO 3 0.03
MARILIA FEMININO 161 1.00

3. Calculou-se a diferenca de probabilidade (nos casos em que ha mais de um género
por nome), subtraindo a primeira linha (maior probabilidade) da segunda linha
(menor probabilidade) de cada nome. Para os casos em que existe apenas um

género por nome, a diferenca sera 1.00, conforme exemplo abaixo:

Tabela 16 - Calculo da diferenca de probabilidade por nome

Diferenca de

first_name probabilidades

CLAUDECIR 0.92
ELISMAR 0.87
JOSEANE 0.93

MARILIA 1.00
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4. Calculou-se a diferenca média de probabilidades entre todos os primeiros nomes
dos filiados na base. Se a diferenga média for préxima de 0, significa que existem
muitos casos em que 0 mesmo nome é classificado 50% como homem e 50%
como mulher. Mas, se a diferenca média for préxima de 1, significa que ndo houve
davida para atribuir o género do filiado, pois a maioria foi classificada apenas com

um género.

No exemplo acima encontramos que a diferenca média € 0.93. Na base completa
encontramos que a diferenca média € 0.9760, o que é bastante assertivo, pois
podemos garantir que houve muita diferenca entre a quantidade de géneros atribuidos
para 0 mesmo nome (quando aplicavel, pois existem muitos casos em que
encontramos apenas um género por nome), ndo deixando duvida de qual seria o

género mais apropriado para se atribuir ao primeiro nome.

Portanto, a maneira que atribuimos o género na base dos filiados aos partidos politicos
fez-se satisfatoria, podendo entdo seguir com a manipulacdo dos dados para as

futuras analises.

4.2.3 Variavel resposta considerando informacdes de filiados; running variable e

variavel de tratamento

Os ajustes a seguir destinam-se a adaptacéo do layout e manipulacdo dos dados na
base de filiados (com informacédo de género) para construcdo de uma das variaveis
resposta, captura da running variable e da variavel de tratamento que utilizaremos nos

futuros modelos.

O primeiro passo foi manter na base apenas os filiados que nao tinham data de
cancelamento do registro de filiacdo preenchida ou, se por acaso tivessem data de
cancelamento preenchida, que fosse no ano seguinte ao ano de filiagéo, para garantir
gue no ano em questao o individuo realmente estava filiado ao partido. Apds este
ajuste, contou-se a quantidade de filiados masculino e feminino em cada partido

politico por ano e municipio, conforme exemplo abaixo:
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Tabela 17 - Quantidade de filiados masculino e feminino em cada partido por ano e municipio

ano_ nom(_e__dq_ u qtd_masc qtd_masc gtd_masc_ qtd_fem_  qtd_fem_ qtd_fem_

filiacao municipio _PMDB _PDT PT PMDB PDT PT
2000 SAO PAULO SP 65 104 1444 99 89 1389
2000 BOAVISTA RR 3 1 35 . 1 41
2014 CURITIBA PR 272 43 11 268 14 5
2014 GOIANIA GO 62 5 45 54 2 39

A base contém 68 colunas, sendo 4 referentes as informagdes chave da base (ano de
filiagdo, nome do municipio, codigo do municipio e unidade federativa) e as demais
64 colunas referem-se a quantidade de filiados do género masculino em cada um dos
32 partidos politicos e a quantidade de filiadas do género feminino em cada um dos

mesmos 32 partidos politicos.

O proximo passo foi selecionar apenas os individuos que se filiaram aos partidos

politicos entre os anos 2001 a 2015 e separar em quatro bases, sendo elas:

Eleic&o 2000: Individuos que se filiaram em 2001, 2002, 2003 e 2004;
Eleicdo 2004: Individuos que se filiaram em 2005, 2006, 2007 e 2008;
Eleicdo 2008: Individuos que se filiaram em 2009, 2010, 2011 e 2012;
Eleicdo 2012: Individuos que se filiaram em 2013, 2014 e 2015.

Nestas quatro bases acima, criamos também a quantidade de homens (qtd_homens)
e mulheres (qtd_mulheres) por ano e municipio (somando todos os partidos politicos),

conforme tabela abaixo para a base Eleicao 2008:

Tabela 18 - Quantidade de filiados masculino e feminino em cada partido por ano e municipio e quantidade de

homens e mulheres por ano e municipio, independente do partido

ano_ nome_do_ uf qtd_masc_ gtd_masc_ qtd_fem_ qtd_fem_ qtd_ qtd_
filiacao municipio PMDB PT PMDB PT homens mulheres
2009 CRUZEIRODOSUL AC 4 6 6 3 95 32
2010 ALFENAS MG 3 29 4 45 117 112
2011 NOVO AIRAO AM 18 58 11 36 327 241

2012 OSASCO SP 4 35 1 40 860 1014
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A partir das quatro bases citadas acima, calculou-se as mesmas quantidades de
filiados do género masculino e feminino por partido e municipio (mas agora
independente do ano, ou seja, somando as informacdes dos quatro anos presentes
em cada base) e calculou-se também a quantidade de homens e mulheres por
municipio, independente do partido politico e também do ano de filiacdo. Ou seja, para
a base Eleicdo 2000, calculou-se a quantidade de filiados do género masculino e
feminino em cada partido politico para cada municipio, independente se foram filiados
em 2001, 2002, 2003 ou 2004 e calculou-se a quantidade de homens (qtd_homens) e
mulheres (gtd_mulheres) por municipio, somando todos os partidos politicos e o0s
quatro anos: 2001, 2002, 2003 e 2004. Além disso, criou-se um campo que sera
utilizado como variavel dependente (ou variavel resposta) nos modelos futuros, que
indica a proporcao entre mulheres/homens (prop_fem_masc) por municipio, através
dos campos gtd_mulheres e qtd_homens, levando em consideragéo todos os partidos
politicos e os quatro anos de filiagdo presentes na base. Na tabela abaixo é possivel

identificar um exemplo dos campos criados:

Tabela 19 — Exemplo da base criada contendo a variavel resposta: propor¢cao de mulheres sobre homens por
municipio nos anos 2001, 2002, 2003 e 2004

nom(_e__dq_ uf gtd_masc_ gtd_masc_ qtd_fem_ gtd_fem_  qtd_ qtd_ prop_fem
municipio PMDB PT PMDB PT homens mulheres _masc
TERESINA Pl 133 1630 113 1813 4990 5086 1.02
OLINDA PE 103 994 103 989 3654 3684 1.01
CAMAGCARI BA 269 825 244 767 2938 2598 0.88
ANGRA DOS REIS RJ 412 116 366 62 2366 1841 0.78

As quatro bases: Eleicdo 2000, Eleicdo 2004, Eleicdo 2008 e Eleicdo 2012 foram
empilhadas em uma base Unica. Foi criado um campo de identificacdo para cada base
denominado “eleicdo”, em que eleicdo = 2000 representa os individuos que se filiaram
entre 2001-2004, eleicdo = 2004 representa os individuos que se filiaram entre 2005-
2008, eleicdo = 2008 representa os individuos que se filiaram entre 2009-2012 e
eleicdo = 2012 representa os individuos que se filiaram entre 2013-2015. Isso foi feito
apenas para que fosse possivel realizar analises tanto em conjunto, quanto segregar

as quatro bases novamente, dependendo da andlise.
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Utilizando a base empilhada, é possivel verificar as estatisticas descritivas para a
variavel: propor¢cdo entre mulheres/homens por municipio, que utilizaremos como

variavel resposta nos modelos futuros.

Tabela 20 - Estatisticas descritivas da variavel propor¢cao de mulheres/homens que se filiaram entre 2001-2015

Variavel: proporcéo de
mulheres/homens filiados por

Estatistica municipio considerando todos os
partidos politicos

NUmero total de observacdes 21602
Numero de obs. ndo-missing 21039
Numero de obs. missing 563
Média 0.59
Desvio-padrao 0.30
Minimo 0.04

1° percentil 0.18

5° percentil 0.29

10° percentil 0.34

25° percentil 0.44
Mediana 0.55

75° percentil 0.69

90° percentil 0.85

95° percentil 1.00

99° percentil 1.53
Maximo 8.00

Fonte: Repositdrio de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

O ultimo passo foi trazer para a base a running variable, a variavel de tratamento e
um campo que nos permitird filtrar a base com o intuito de selecionar o publico alvo
para as regressoes. Tais variaveis foram extraidas a partir de uma base de dados
utilizada para o trabalho de concluséo do curso de Doutorado em Economia: “Ensaios
sobre economia politica aplicada” desenvolvida por Pieri (2015), apresentado a Escola
de Economia de S&o Paulo da Fundacdo Getulio Vargas. As informacodes trazidas

foram:

‘margin’ (running variable): margem de vitéria, definida como a diferenca do
percentual de votos entre os candidatos femininos e masculinos para prefeito
considerando o primeiro e segundo lugares nas eleigbes de primeiro turno para

eleicbes municipais.
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Tabela 21 - Estatisticas descritivas da varidvel: margem de vitéria (EleicBes de 2000, 2004, 2008 e 2012)

Estatistica ‘ Variavel: margem de vitéria
Numero total de observacdes 21602
Numero de obs. ndo-missing 17742
NUmero de obs. missing 3860
Média -0.13
Desvio-padrao 0.17
Minimo -1.00
1° percentil -0.72
5° percentil -0.43
10° percentil -0.32
25° percentil -0.19
Mediana -0.10
75° percentil -0.04
90° percentil 0.00
95° percentil 0.07
99° percentil 0.28
Maximo 0.97

Fonte: Repositério de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

‘mulher_venceu’ (variavel de tratamento): recebe o valor 0 quando o prefeito eleito

na cidade é do género masculino e 1 quando a prefeita eleita na cidade é do género

feminino.

Tabela 22 — Frequéncia da variavel: género do prefeito eleito considerando eleicdes de 2000, 2004, 2008 e 2012

Variavel: mulher_venceu.

L 0
Indica o género do prefeito eleito. Frequéncia %
Prefeito eleito na cidade é do género masculino 16847 91.67
Prefeita eleita na cidade é do género feminino 1531 8.33
NUmero total de observacdes 21602
NuUmero de obs. ndo-missing 18378
Numero de obs. Missing 3224

Fonte: Repositorio de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

‘D_BASE_HM’ (variavel binaria) que ao receber o valor 1 nos restringe as elei¢coes
em que os dois candidatos mais votados sdo necessariamente um homem e uma
mulher.
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Tabela 23 — Frequéncia da variavel: Indicador das eleicdes em que os dois candidatos mais votados no

municipio séo necessariamente um homem e uma mulher (Periodo: eleigdes de 2000, 2004, 2008 e 2012)

Variavel: D_BASE_HM
Indica as eleicdes em que os dois candidatos

. RN . Frequéncia %
mais votados no municipio sdo necessariamente
um homem e uma mulher.
Os dois qandldatos mais votados NAO séao 14665 79.8
necessariamente um homem e uma mulher
Os dois candidatos mais votados sao
) 3713 20.2
necessariamente um homem e uma mulher
NuUmero total de observacdes 21602
Numero de obs. ndo-missing 18378
Numero de obs. missing 3224

Fonte: Repositorio de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

Considerando os ajustes e manipulacdo de dados descritos neste topico, o layout da

base é dado por:

Tabela 24 — Layout da base contendo a variavel resposta considerando informacg@es dos filiados, running

variable e variavel de tratamento

Campos da base Descrigao

Campo de identificagdo para separar a base de acordo com o ano de filiagao.
Recebe os valores:
2000 = individuos que se filiaram entre 2001-2004

Eleicdo 2004 = individuos que se filiaram entre 2005-2008
2008 = individuos que se filiaram entre 2009-2012
2012 = individuos que se filiaram entre 2013-2015
codigo_do_municipio Cadigo do municipio
nome_do_municipio Nome do municipio
UF Unidade da federagéo
gtd_masc_DEM Qtd de filiados ao partido DEM do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
qtd_masc_PC_DO_B Qtd de filiados ao partido PC do B do género masculino no periodo definido pelo campo eleigdo.
qtd_masc_PCB Qtd de filiados ao partido PCB do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢ao.
gtd_masc_PCO Qtd de filiados ao partido PCO do género masculino no periodo definido pelo campo eleigéo.
qtd_masc_PDT Qtd de filiados ao partido PDT do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
gtd_masc_PEN Qtd de filiados ao partido PEN do género masculino no periodo definido pelo campo eleigéo.
qtd_masc_PHS Qtd de filiados ao partido PHS do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢ao.
gtd_masc_PMDB Qtd de filiados ao partido PMDB do género masculino no periodo definido pelo campo eleigao.
gtd_masc_PMN Qtd de filiados ao partido PMN do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
gtd_masc_PP Qtd de filiados ao partido PP do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
qtd_masc_PPL Qtd de filiados ao partido PPL do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢ao.
gtd_masc_PPS Qtd de filiados ao partido PPS do género masculino no periodo definido pelo campo eleigdo.
gtd_masc_PR Qtd de filiados ao partido PR do género masculino no periodo definido pelo campo eleigéo.
gtd_masc_PRB Qtd de filiados ao partido PRB do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢ao.
gtd_masc_PROS Qtd de filiados ao partido PROS do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢&o.

gtd_masc_PRP Qtd de filiados ao partido PRP do género masculino no periodo definido pelo campo eleicéo.




qtd_masc_PRTB
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Qtd de filiados ao partido PRTB do género masculino no periodo definido pelo campo eleigao.

gtd_masc_PSB

Qtd de filiados ao partido PSB do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢do.

gtd_masc_PSC

Qtd de filiados ao partido PSC do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_masc_PSD

Qtd de filiados ao partido PSD do género masculino no periodo definido pelo campo eleicao.

qtd_masc_PSDB

Qtd de filiados ao partido PSDB do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_masc_PSDC

Qtd de filiados ao partido PSDC do género masculino no periodo definido pelo campo eleicao.

qtd_masc_PSL

Qtd de filiados ao partido PSL do género masculino no periodo definido pelo campo eleicao.

qtd_masc_PSOL

Qtd de filiados ao partido PSOL do género masculino no periodo definido pelo campo eleigao.

qtd_masc_PSTU

Qtd de filiados ao partido PSTU do género masculino no periodo definido pelo campo eleicao.

gtd_masc_PT

Qtd de filiados ao partido PT do género masculino no periodo definido pelo campo eleicéo.

qtd_masc_PT_DO_B

Qtd de filiados ao partido PT do B do género masculino no periodo definido pelo campo eleig¢éo.

qtd_masc_PTB

Qtd de filiados ao partido PTB do género masculino no periodo definido pelo campo eleicéo.

qtd_masc_PTC

Qtd de filiados ao partido PTC do género masculino no periodo definido pelo campo eleigdo.

gtd_masc_PTN

Qtd de filiados ao partido PTN do género masculino no periodo definido pelo campo eleigcdo.

gtd_masc_PV

Qtd de filiados ao partido PV do género masculino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_masc_SD

Qtd de filiados ao partido SD do género masculino no periodo definido pelo campo eleigéo.

gtd_fem_DEM

Qtd de filiados ao partido DEM do género feminino no periodo definido pelo campo eleigdo.

qtd_fem_PC_DO_B

Qtd de filiados ao partido PC do B do género feminino no periodo definido pelo campo eleigao.

gtd_fem_PCB

Qtd de filiados ao partido PCB do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢&o.

gtd_fem_PCO

Qtd de filiados ao partido PCO do género feminino no periodo definido pelo campo eleigéo.

gtd_fem_PDT

Qtd de filiados ao partido PDT do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.

gtd_fem_PEN

Qtd de filiados ao partido PEN do género feminino no periodo definido pelo campo eleigéo.

gtd_fem_PHS

Qtd de filiados ao partido PHS do género feminino no periodo definido pelo campo eleigéo.

gtd_fem_PMDB

Qtd de filiados ao partido PMDB do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢ao.

gtd_fem_PMN

Qtd de filiados ao partido PMN do género feminino no periodo definido pelo campo eleigado.

gtd_fem_PP

Qtd de filiados ao partido PP do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.

qtd_fem_PPL

Qtd de filiados ao partido PPL do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢ao.

gtd_fem_PPS

Qtd de filiados ao partido PPS do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_fem_PR

Qtd de filiados ao partido PR do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_fem_PRB

Qtd de filiados ao partido PRB do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.

gtd_fem_PROS

Qtd de filiados ao partido PROS do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

gtd_fem_PRP

Qtd de filiados ao partido PRP do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

qtd_fem_PRTB

Qtd de filiados ao partido PRTB do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢&o.

gtd_fem_PSB

Qtd de filiados ao partido PSB do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢ao.

qtd_fem_PSC

Qtd de filiados ao partido PSC do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

qtd_fem_PSD

Qtd de filiados ao partido PSD do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

qtd_fem_PSDB

Qtd de filiados ao partido PSDB do género feminino no periodo definido pelo campo eleigdo.

gtd_fem_PSDC

Qtd de filiados ao partido PSDC do género feminino no periodo definido pelo campo eleicao.

qtd_fem_PSL

Qtd de filiados ao partido PSL do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢ao.

qtd_fem_PSOL

Qtd de filiados ao partido PSOL do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.

qtd_fem_PSTU

Qtd de filiados ao partido PSTU do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.

gtd_fem_PT

Qtd de filiados ao partido PT do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.

qgtd_fem_PT_DO_B

Qtd de filiados ao partido PT do B do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.
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gtd_fem_PTB Qtd de filiados ao partido PTB do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.
gtd_fem_PTC Qtd de filiados ao partido PTC do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
gtd_fem_PTN Qtd de filiados ao partido PTN do género feminino no periodo definido pelo campo eleicéo.
qtd_fem_PV Qtd de filiados ao partido PV do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢&o.
gtd_fem_SD Qtd de filiados ao partido SD do género feminino no periodo definido pelo campo elei¢éo.
gtd_homens Qtd de filiados do género masculino no periodo definido pelo campo eleigao.

gtd_mulheres Qtd de filiados do género feminino no periodo definido pelo campo eleicao.

prop_fem_masc Proporcao entre mulheres/homens filiadas no periodo definido pelo campo eleigéo.

Indicador binario que recebe o valor 1 quando a prefeita eleita na cidade é do género feminino, O

mulher_ven ari
ulher_venceu caso contrario.

Margem de vitéria (diferengca do percentual de votos entre os candidatos femininos e masculinos para

Margin prefeito considerando o 1° e 2° lugares nas elei¢cdes de 1° turno para eleigbes municipais).

Indicador binario que ao receber o valor 1 nos restringe as eleices em que os dois candidatos mais

D_BASE_HM = .
- - votados sédo necessariamente um homem e uma mulher.

4.2.4 Variavel resposta considerando informacdes de candidatos

Os ajustes a seguir destinam-se a adaptacédo do layout na base de candidatos a fim
de construir duas variaveis resposta que serdo levadas para a base anterior que
contém a variavel resposta considerando informacdes dos filiados, a running variable

e a variavel de tratamento, descritas no item anterior.

O primeiro passo foi manter na base de candidatos descrita na tabela 4 apenas os
candidatos a prefeito nos anos 2000, 2004, 2008 e 2012 que foram eleitos (periodo
utilizado no item anterior quando analisamos informac¢des dos filiados). Este passo é
importante pois considerar apenas os candidatos eleitos nos permitird medir o efeito

da eleicdo nas informacdes dos filiados nos anos seguintes.

As informacdes contidas na base de candidatos que estamos interessados em
adicionar nas analises sao: sigla do partido eleito e composi¢ao da legenda, por isso
vamos manter na base apenas os campos ano_elei¢édo, sigla_ue, sigla_partido e
composicao_legenda. O intuito € identificar quais sao os partidos dos prefeitos eleitos
e 0s partidos presentes na composicéo da legenda do partido vinculado ao prefeito(a)

eleito(a) e com isso construir variaveis ligadas a esses partidos politicos.
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Da mesma forma que foi feito na base de filiados, ajustou-se também na base de
candidatos os casos em que as siglas dos partidos politicos estavam incorretas,

conforme exemplo abaixo:

Tabela 25 - Ajustes nas siglas dos partidos politicos

Sigla do partido incorreta Sigla do partido ajustada

“PCdo” e “PCd” PCdoB

“PT do” e “PT d” PTdo B

Uma vez identificado qual é o partido politico do prefeito eleito, criou-se uma variavel
dummie para cada partido politico (partido_prefeito) que recebe o valor 1 quando o
prefeito eleito for do partido em questdo e 0 quando o prefeito eleito for de outro
partido. Da mesma forma foi feito para os partidos contidos na composicao da legenda
do partido eleito, ou seja, uma vez identificados quais séo os partidos que fazem parte
da composicao da legenda do partido eleito, criou-se uma variavel dummie para cada
partido politico (partido_legenda) que recebe o valor 1 quando o partido pertencer a
composicado da legenda do partido eleito e 0 quando o partido em questdo nao
pertencer a composicao da legenda do partido que foi eleito. Tal construcdo pode ser

exemplificada conforme tabela a seguir:

Tabela 26 — Base de candidatos contendo as informag6es do partido e composi¢do da legenda do prefeito eleito,

ambas em formato de dummies

ano_ cod_ PMDB_  PDT_ PC_do B_ PSDB_ PSB_  PPS_ PT_ PV_
eleicao municipio prefeito prefeito prefeito *° prefeito legenda legenda legenda ™ legenda
2000 1120 0 0 0 1 1 1 1 1
2004 39870 1 0 0 0 0 0 1 0
2012 56308 0 1 0 0 0 1 0 1

De acordo com o exemplo acima, podemos concluir que no ano 2004, na cidade que
recebe o cod_municipio = 39870 (neste caso Santa Luiza - BA), o prefeito eleito era
do partido PMDB e a composic¢éo da legenda do PMDB era PT.

As informacgdes do partido do prefeito eleito e composicéo da legenda, exemplificadas
pela Tabela 26, foram levadas para a base de filiados, que ja contém as variaveis
explicativas, representada pela Tabela 24. Com isso, a base final que utilizaremos
para gerarmos os modelos contém os 74 campos presentes na Tabela 24 mais os

campos descritos na tabela abaixo:
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Tabela 27 - Campos provenientes da base de candidatos adicionados a base final de filiados

Campos da base Descricao

DEM_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido DEM e 0 se for de outro partido politico.

PC_do_B_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo eleicao for do partido PC do B e 0 se for de outro partido politico.

PCB_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PCB e 0 se for de outro partido politico.

PCO_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questé@o no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PCO e 0 se for de outro partido politico.

PDT_prefeito

Campo hinério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questdo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PDT e 0 se for de outro partido politico.

PEN_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questé@o no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PEN e 0 se for de outro partido politico.

PHS_prefeito

Campo hinério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PHS e 0 se for de outro partido politico.

PMDB_ prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PMDB e 0 se for de outro partido politico.

PMN_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PMN e 0 se for de outro partido politico.

PP_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PP e 0 se for de outro partido politico.

PPL_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questdo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PPL e 0 se for de outro partido politico.

PPS_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PPS e 0 se for de outro partido politico.

PR_prefeito

Campo hinério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PR e 0 se for de outro partido politico.

PRB_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PRB e 0 se for de outro partido politico.

PROS_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PROS e 0 se for de outro partido politico.

PRP_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questdo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PRP e 0 se for de outro partido politico.

PRTB_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PRTB e 0 se for de outro partido politico.

PSB_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questdo no periodo definido
pelo campo elei¢ao for do partido PSB e 0 se for de outro partido politico.

PSC_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢ao for do partido PSC e 0 se for de outro partido politico.

PSD_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢ao for do partido PSD e 0 se for de outro partido politico.

PSDB_ prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢ao for do partido PSDB e 0 se for de outro partido politico.

PSDC_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PSDC e 0 se for de outro partido politico.

PSL_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PSL e 0 se for de outro partido politico.

PSOL_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PSOL e 0 se for de outro partido politico.




PSTU_prefeito
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Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PSTU e 0 se for de outro partido politico.

PT_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questé@o no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PT e 0 se for de outro partido politico.

PT_do_B_prefeito

Campo hinério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questé@o no periodo definido
pelo campo eleicéo for do partido PT do B e 0 se for de outro partido politico.

PTB_prefeito

Campo binério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questé@o no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PTB e 0 se for de outro partido politico.

PTC_prefeito

Campo hinério: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questdo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PTC e 0 se for de outro partido politico.

PTN_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questéo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PTN e 0 se for de outro partido politico.

PV_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢éo for do partido PV e 0 se for de outro partido politico.

SD_prefeito

Campo binario: recebe o valor 1 se o prefeito eleito na cidade em questédo no periodo definido
pelo campo elei¢ao for do partido SD e 0 se for de outro partido politico.

DEM_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido DEM fizer parte da composi¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PC_do_B_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PC do B fizer parte da composicéo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PCB_legenda

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PCB fizer parte da composicao da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PCO_legenda

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PCO fizer parte da composi¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleigcdo e 0, caso contrério.

PDT_legenda

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PDT fizer parte da composi¢ao da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.

PEN_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PEN fizer parte da composi¢ao da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.

PHS_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PHS fizer parte da composi¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.

PMDB_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PMDB fizer parte da composi¢ao da legenda do
partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PMN_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PMN fizer parte da composigéo da legenda do
partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleigdo e 0, caso contrario.

PP_legenda

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PP fizer parte da composigéo da legenda do
partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PPL_legenda

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PPL fizer parte da composicao da legenda do
partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

PPS_legenda

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PPS fizer parte da composigao da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrario.

PR_legenda

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PR fizer parte da composic¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questao no periodo definido pelo campo elei¢do e 0, caso contrério.

PRB_legenda

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PRB fizer parte da composi¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢éo e 0, caso contrario.

PROS_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PROS fizer parte da composicao da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢édo e 0, caso contrario.

PRP_legenda

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PRP fizer parte da composi¢éo da legenda do
partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.

PRTB_legenda

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PRTB fizer parte da composi¢do da legenda do
partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.
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Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PSB fizer parte da composi¢ao da legenda do

Pl ERiee partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleigdo e 0, caso contrario.
Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PSC fizer parte da composi¢éo da legenda do
PSC legenda - : . ~ . . g L
partido eleito na cidade em questé@o no periodo definido pelo campo eleicdo e 0, caso contrario.
PSD_legenda Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PSD fizer parte da composi¢éo da legenda do

partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢éo e 0, caso contrario.

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PSDB fizer parte da composi¢do da legenda do

PSDB_legenda partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.

Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PSDC fizer parte da composicao da legenda do

PEIDIE Jzeeie partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢cdo e 0, caso contrério.

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PSL fizer parte da composicao da legenda do

PSL_legenda partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleigcdo e 0, caso contrério.

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PSOL fizer parte da composicéao da legenda do

PEDlL g partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢cdo e 0, caso contrério.

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PSTU fizer parte da composicao da legenda do

PSTU_legenda partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PT fizer parte da composi¢éo da legenda do

P By partido eleito na cidade em questédo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PT do B fizer parte da composic¢éo da legenda do

PT_do_B_legenda partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicao e 0, caso contrario.

Campo hinério: recebe o valor 1 se o partido PTB fizer parte da composi¢éo da legenda do

U] e partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢cdo e 0, caso contrario.
PTC legenda Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PTC fizer parte da composi¢éo da legenda do
—€9 partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.
PTN legenda Campo binério: recebe o valor 1 se o partido PTN fizer parte da composi¢&o da legenda do
—€9 partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrério.
PV legenda Campo binario: recebe o valor 1 se o partido PV fizer parte da composicao da legenda do
—€9 partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo eleicéo e 0, caso contrério.
SD_legenda Campo binario: recebe o valor 1 se o partido SD fizer parte da composicao da legenda do

partido eleito na cidade em questéo no periodo definido pelo campo elei¢céo e 0, caso contrario.

Através dos campos que identificam os partidos dos prefeitos eleitos e os partidos
presentes na composi¢cao da legenda deste mesmo partido apresentados na tabela
acima, criou-se as variaveis que dardo origem a uma das variaveis resposta dos

modelos:

Tabela 28 - Variaveis criadas a partir da identificagédo do partido eleito e da composi¢éo da legenda

Campos da base Descrigao

Quantidade de mulheres filiadas ao partido do(a) prefeito(a) eleito(a) na cidade em questéo e

num_mul_part_pref no periodo definido pelo campo eleicéo.

Quantidade de homens filiados ao partido do(a) prefeito(a) eleito(a) na cidade em questao e no

LT Sl JpElit e periodo definido pelo campo elei¢éo.

Quantidade de mulheres filiadas ao(s) partido(s) que compdem a legenda do partido eleito na

num_mul_part_leg_pref cidade em questéo e no periodo definido pelo campo elei¢do.

Quantidade de homens filiados ao(s) partido(s) que compdem a legenda do partido eleito na

LRI (9L (53] [ cidade em questéo e no periodo definido pelo campo elei¢éo.
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O valor das variaveis num_mul_part_pref e num_hom_part_pref sera o valor das
variaveis provenientes das bases de filiados (Tabela 24) de acordo com o partido em

guestao, conforme exemplo abaixo.

Se o(a) prefeito(a) eleito(a) na cidade de Anapolis (GO) em 2004 for do partido PSOL,
a variavel num_mul_part_pref (Quantidade de mulheres filiadas ao partido PSOL em
Anapolis entre 2005-2008) = qtd_fem_PSOL (Quantidade de filiadas em Anapolis
entre 2005-2008 ao partido PSOL). O mesmo acontece para num_hom_part_pref, ou

seja:

Se o(a) prefeito(a) eleito(a) na cidade de Uberlandia (MG) em 2008 for do partido PDT,
a variavel num_hom_part_pref (Quantidade de homens filiados ao partido PDT em
Uberlandia entre 2009-2012) = gtd_masc_PDT (Quantidade de filiados em Uberlandia
entre 2009-2012 ao partido PDT).

Para as variaveis num_mul_part_leg_pref e num_hom_part_leg_pref a ideia foi somar
o valor das variaveis provenientes das bases de filiados (Tabela 27) de acordo com

todos os partidos que fazem parte da composicéo da legenda, ou seja:

Se o partido do(a) prefeito(a) eleito(a) em 2004 na cidade de Penapolis (SP) for PMDB
e a composicdo da legenda do PMDB for composta pelos partidos PHS, PP, PSC,
PSDB e PV, a variavel num_mul_part_leg_pref (Quantidade de mulheres filiadas ao(s)
partido(s) que compdem a legenda do PMDB em Penapolis entre 2005-2008) =
gtd_fem_PMDB (Quantidade de filiadas em Penapolis entre 2005-2008 ao partido
PMDB) + gtd_fem_PHS (Quantidade de filiadas em Penapolis entre 2005-2008 ao
partido PHS) + qtd_fem_PP (Quantidade de filiadas em Pendpolis entre 2005-2008 ao
partido PP) + gtd_fem_PSC (Quantidade de filiadas em Pendpolis entre 2005-2008 ao
partido PSC) + gtd_fem_PSDB (Quantidade de filiadas em Penépolis entre 2005-2008
ao partido PSDB) + gqtd_fem_PV (Quantidade de filiadas em Penapolis entre 2005-
2008 ao partido PV). O mesmo se aplica para a variavel num_hom_part_leg_pref
(Quantidade de homens filiados ao(s) partido(s) que compdem a legenda do partido

eleito na cidade em questdo e no periodo definido pelo campo elei¢do), ou seja:
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Se o partido do(a) prefeito(a) eleito(a) em 2000 na cidade de Fortaleza (CE) for PT e
a composicao da legenda do PT for composta apenas pelo partido PC do B, a variavel
num_hom_part_leg pref (Quantidade de homens filiados ao(s) partido(s) que
compdéem a legenda do PT em Fortaleza entre 2001-2004) = qgtd_masc_PT
(Quantidade de filiados em Fortaleza entre 2001-2004 ao partido PT) +
gtd_masc_PC_do_B (Quantidade de filiados em Fortaleza entre 2001-2004 ao partido
PC do B).

Vale ressaltar que o partido eleito também sera identificado como partido que compde
a legenda, ou seja, se o partido do prefeito eleito for PV, este também faré parte da
composicao da legenda. Com isso, somaremos a quantidade de filiados(as) do PV na
cidade e anos em questdo com as demais quantidades de filiados(as) dos outros
partidos na mesma cidade e anos em questdo que fazem parte da composicao da
legenda. Caso ndo tenha nenhum partido na composicéo da legenda (além do partido
do prefeito eleito), as variaveis num_mul_part_leg _pref e num_hom_part_leg_pref
receberdo apenas a quantidade de filiados(as) do partido eleito na cidade nos anos
analisados, neste exemplo qtd_fem_PV (Quantidade de filiadas ao PV na cidade e
periodo analisado) e gtd_masc_PV (Quantidade de filiados ao PV na cidade e periodo

analisado), respectivamente.

Através das variaveis descritas acima, podemos entdo construir as variaveis resposta:

num_mul_part_pref

r_part = ou seja, razdo entre o numero de mulheres filiadas ao

num_hom _part_pref ’
partido do prefeito(a) eleito(a) sobre o nimero de homens filiados ao partido do
prefeito(a) eleito(a), ambos na cidade em questdo e no periodo definido pelo

campo eleicéo.

num_mul_part_leg pref

r_lege = , OU seja, razdo entre o numero de mulheres filiadas

num_hom_part_leg_pref
ao(s) partido(s) que compdem a legenda do partido eleito sobre o numero de
homens filiados ao(s) partido(s) que compdem a legenda do partido eleito, ambos

na cidade em questdo e no periodo definido pelo campo eleicao.
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Além das variaveis dependentes citadas acima, criou-se varidveis auxiliares, tais

como:

inter = mulher_venceu X margin
inter? = mulher_venceu X margin?

margin? = margin X margin

mulher_venceu (varidvel de tratamento): Indicador binario que recebe o valor 0
quando o prefeito eleito na cidade € do género masculino e 1 quando a prefeita eleita

na cidade € do género feminino.

margin (running variable) = margem de vitoria, definida como a diferenca do percentual
de votos entre os candidatos femininos e masculinos para prefeito considerando o

primeiro e segundo lugares nas elei¢cdes de primeiro turno para eleicdées municipais.

Com isso, a base final que sera utilizada para desenvolver os modelos possui 138
campos (juncdo das tabelas 24 e 27) + 4 campos (tabela 28) + 2 variaveis resposta
considerando informacdes de candidatos (r_part e r_lege) + 3 variaveis auxiliares
descritas anteriormente (inter, inter2 e margin?), totalizando 147 variaveis. A volumetria
da base é de 21.771 linhas (aproximadamente 5.500 cidades por ano) de acordo com

a tabela a sequir:

Tabela 29 - Volumetria da base final de acordo com o ano

Ano Volumetria
2000 (individuos que se filiaram entre 2001-2004) 5554
2004 (individuos que se filiaram entre 2005-2008) 5521
2008 (individuos que se filiaram entre 2009-2012) 5705
2012 (individuos que se filiaram entre 2013-2015) 4991

A volumetria referente ao ano de 2012 é inferior as demais pois considera apenas 3
anos (individuos que se filiaram em 2013, 2014 e 2015), enquanto os demais

consideram quatro anos.
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5 RESULTADOS

Apresentam-se nesta se¢do os resultados obtidos, e faz-se uso de subsecbes para
marcar as etapas sucessivas do processo de andlise. Neste tépico comenta-se sobre
analise grafica das variaveis resposta, as larguras de banda utilizadas para a running
variable margin, estimacdo do efeito do tratamento (ou seja, eleicdo de mulheres)

sobre as respostas e analise de covariadas.

5.1 Anédlises descritivas e analise grafica das variaveis resposta

A partir da base final com 147 campos detalhados anteriormente, restringimos apenas
as eleicfes em que os dois candidatos mais votados sdo necessariamente um homem
e uma mulher (utilizamos a variavel D_BASE_HM = 1). Com isso, ficamos com 3.793

observacdes (17%) do volume da base para gerar as regressoes.

Como dito anteriormente, os modelos que serdo testados utilizam as seguintes

informacdes:

Variaveis explicativas: mulher_venceu (variavel de tratamento): Indicador binario

gue recebe o valor 1 quando a prefeita eleita na cidade € do género feminino, 0O
caso contrario, margin (running variable): margem de vitéria que € a diferenca do
percentual de votos entre os candidatos femininos e masculinos para prefeito,
margin2 (margin * margin), inter (mulher_venceu * margem de vitéria) e inter2

(mulher_venceu * margem de vitéria ao quadrado).

Variaveis dependentes: prop_fem_masc (proporcéo de mulheres/homens filiados

aos partidos politicos), r_part (razdo entre o numero de mulheres filiadas ao
partido do prefeito eleito sobre o numero de homens filiados ao partido do prefeito
eleito), r_lege (razdo entre o numero de mulheres filiadas aos partidos que
compdem a legenda do partido eleito sobre o numero de homens filiados aos

partidos que compdem a legenda do partido eleito).
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A seguir encontram-se estatisticas descritivas das variaveis mencionadas acima

considerando o publico selecionado:

Tabela 30 - Frequéncia da variavel: género do prefeito eleito apds restringir as eleices em que os dois

candidatos mais votados séo necessariamente um homem e uma mulher (Periodo: 2000, 2004, 2008 e 2012)

Variavel: mulher_venceu Frequéncia %
Indica o género do prefeito eleito. q
Prefeito eleito na cidade é do género masculino 2477 65.3
Prefeita eleita na cidade é do género feminino 1316 34.7
Numero total de observagdes 3793
NuUmero de obs. ndo-missing 3793
Numero de obs. missing 0

Fonte: Repositério de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

Tabela 31 - Estatisticas descritivas das variaveis: margem de vitdria apds restringir as eleicbes em que os dois

candidatos mais votados sdo necessariamente um homem e uma mulher (Eleicées de 2000, 2004, 2008 e 2012)

Estatistica Variavel: margem de vitoria | Variavel: (margem de vit6ria)?
Numero total de observacdes 3793 3793
Numero de obs. ndo-missing 3168 3168

NuUmero de obs. missing 625 625

Média -0.0367 0.0483
Desvio-padréao 0.2167 0.1111
Minimo -0.9996 0.0000
1° percentil -0.6995 0.0000
5° percentil -0.3792 0.0001
10° percentil -0.2752 0.0004
25° percentil -0.1430 0.0026
Mediana -0.0312 0.0118
75° percentil 0.0725 0.0428
90° percentil 0.1928 0.1132
95° percentil 0.2832 0.2118
99° percentil 0.6046 0.6687
Maximo 0.9661 0.9992

Fonte: Repositério de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

Além das estatisticas descritivas, a seguir apresentamos o histograma da variavel
margem de vitoria, restringindo as eleicdes em que os dois candidatos mais votados
sao necessariamente um homem e uma mulher e considerando os valores acima do

95° percentil como outliers.
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Gréfico 1 — Histograma da running variable margin: diferenga do percentual de votos entre os candidatos femininos

e masculinos para prefeito, apds tratar os valores acima do 95° percentil como outliers.

Fonte: Elaboracéo propria.

Tabela 32 - Estatisticas descritivas das variaveis: inter (mulher_venceu*margem de vitéria) apds restringir as

eleicBes em que os dois candidatos mais votados sdo necessariamente um homem e uma mulher (Eleicdes de

2000, 2004, 2008 e 2012)

Variavel: inter

Variavel: inter2

Estatistica (mulher_venceu*margem de | (mulher_venceu*margem de

vitoria) vitoria?)
Numero total de observacdes 3793 3793
Numero de obs. ndo-missing 3168 3168
Numero de obs. missing 625 625

Média 0.0593 0.0181

Desvio-padrao 0.1208 0.0746

Minimo 0.0000 0.0000

1° percentil 0.0000 0.0000

5° percentil 0.0000 0.0000

10° percentil 0.0000 0.0000

25° percentil 0.0000 0.0000

Mediana 0.0000 0.0000

75° percentil 0.0725 0.0053

90° percentil 0.1928 0.0372

95° percentil 0.2832 0.0802

99° percentil 0.6046 0.3655

Méximo 0.9661 0.9333

Fonte: Repositdrio de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.

Nota: Dados trabalhados pelo autor.
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Tabela 33 — Estatisticas descritivas das varidveis resposta apos restringir as eleicdes em que os dois candidatos

mais votados sdo necessariamente um homem e uma mulher (Periodo: 2000, 2004, 2008 e 2012)

Estatistica

Variavel: prop_fem_masc
(proporcéo de
mulheres/homens filiados
aos partidos politicos)

Variavel: r_part (nUmero
de mulheres/homens
filiados ao partido do

prefeito eleito)

Variavel: r_lege (nimero
de mulheres/homens
filiados aos partidos que
compdem a legenda do
partido eleito)

NUmero total de observacdes
Numero de obs. ndo-missing
Numero de obs. missing
Média
Desvio-padréo
Minimo
1° percentil
5° percentil
10° percentil
25° percentil
Mediana
75° percentil
90° percentil
95° percentil
99° percentil
Maximo

3793
3636
157
0.64
0.41
0.05
0.16
0.29
0.34
0.46
0.58
0.73
0.92
1.05
2.00
8.00

3793
2127
1666
0.63
0.58
0.00
0.00
0.00
0.09
0.33
0.54
0.83
111
1.43
2.50
12.25

3793
1966
1827
0.65
0.84
0.00
0.00
0.00
0.10
0.33
0.55
0.80
1.01
1.35
3.00
21.40

Fonte: Repositério de Dados Eleitorais do Superior Tribunal Eleitoral.
Nota: Dados trabalhados pelo autor.

Para andlise grafica, foram construidos histogramas e gréficos da média das 3

variaveis resposta em cada faixa da margem de vitoria. E importante ressaltar que os

valores acima do 95° percentil de cada variavel foram considerados como outliers e

entao retirados da base.
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Gréfico 2 — Histograma da variavel resposta propor¢éo de mulheres/homens filiados aos partidos politicos.

Fonte: Elaboracéo propria.
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Grafico 3 — Histograma da varidvel resposta raz&o entre mulheres/homens filiados ao partido do prefeito eleito.

Fonte: Elaboracéo propria.
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Gréfico 4 — Histograma da variavel resposta razdo entre mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a
legenda do partido eleito.

Fonte: Elaboracéo prdpria.

Os graficos 5, 6 e 7 a seguir retratam o comportamento das trés variaveis resposta
‘proporcdo de mulheres/homens filiados aos partidos politicos”, “razdo entre
mulheres/homens filiados ao partido do prefeito eleito” e “razdo entre
mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a legenda do partido eleito”

entre os limites da margem de vitéria.
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Gréfico 5 - Média da propor¢do de mulheres/homens filiados aos partidos politicos por faixa da margem de vitéria
(running variable).

Fonte: Elaboracéo propria.

Nota: Os pontos representam a média da variavel resposta, mensurada no eixo y contra o ponto médio em cada

faixa da margem de vitéria.

Razdo entre mulheres/homens filiados ao
partido do prefeito eleito
.

.

.
*
Ko g
Ue

.

.

*
.
*

.

*

0 *
1 oMargemyge vitorig:diferengg do pergentual ge votos gnre os qgpdidatog o 1
' ' femininos e masculinos paré prefeitd ' '

Gréfico 6 - Média da razédo entre mulheres/homens filiados ao partido do prefeito eleito por faixa da margem de
vitéria (running variable).
Fonte: Elaboracéo propria.
Nota: Os pontos representam a média da variavel resposta, mensurada no eixo y contra o ponto médio em cada

faixa da margem de vitoria.
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Gréfico 7 - Média da razéo entre mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a legenda do partido
eleito por faixa da margem de vitéria (running variable).
Fonte: Elaboracéo propria.
Nota: Os pontos representam a média da variavel resposta, mensurada no eixo y contra o ponto médio em cada

faixa da margem de vitéria.

A observacao dos graficos acima nos permite uma inspecéo visual da variabilidade
dos dados e da sutil relacdo das variaveis resposta com a running variable. Nota-se
pequenos saltos das variaveis resposta nos respectivos pontos de corte, como por
exemplo: tem-se a razédo entre mulheres/homens filiados ao partido do prefeito eleito
ligeiramente maior a direita do corte (ou seja, para municipios em que houve vitéria
de uma mulher por uma pequena margem de votos) do que a esquerda (para
municipios em gue houve vitéria de um homem). Entretanto, cumpre notar que saltos
de dimensdes analogas sdo observados em outros pontos da running variable ao
analisar as trés variaveis resposta, de tal modo que a analise gréafica por si s6 ndo

pode ser conclusiva para apreciacdo do efeito do tratamento sobre a resposta.

Diferentes larguras de banda e limites mais estreitados para a margem de vitéria foram
testados a fim de que a analise grafica fosse direcionada na regido mais proxima do
corte da running variable, porém os resultados ndo se mostraram diferentes dos

descritos anteriormente.
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a densidade das observa¢gfes conforme a margem de vitoria,

pode-se afirmar que ndo se notam descontinuidades significativas da mesma, o que

corrobora a tese de que ndo ha manipulacéo precisa da running variable por parte dos

agentes (candidatos) e, portanto, ndo invalida a aplicacdo da metodologia de

regressdo descontinua para este conjunto de dados. De modo a complementar esta

constatacdo, os graficos 8, 9 e 10 a seguir trazem apenas a distribuicdo das

observacdes para as trés variaveis resposta ao longo de todo o espectro da margem

de vitoria (ou seja, de -100% a +100%), com uma largura de banda de 0,05 ou 5%.
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Grafico 8 - Nimero de observacdes da variavel resposta: proporcdo de mulheres/homens filiados aos partidos

Fonte: Elaboracéo propria.
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Gréfico 9 - Numero de observacdes da variavel resposta: razdo entre mulheres/homens filiados ao partido do

Fonte: Elaboracao prdpria.

prefeito eleito por faixa da margem de vitéria.
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Gréfico 10 - Numero de observag8es da variavel resposta: razdo entre mulheres/homens filiados aos partidos
que compdem a legenda do partido eleito por faixa da margem de vitoria.
Fonte: Elaboragao prdpria.

Concluindo a andlise grafica descrita nesta sessdo, encontramos alta variabilidade
dos dados e pequenos saltos das variaveis resposta também sao observados em
outros pontos da running variable (além do ponto de corte). Com isso, as estimacdes
deverdo ser analisadas antes que se chegue a uma concluséo a respeito do efeito do

tratamento sobre a resposta.

5.2 Estimacao

A estimacdo segundo a metodologia indicada na secao 3.1.1 pode ser traduzida no

ajuste dos dados ao modelo com a especificacdo dada a seguir:

Yi=a+t1 - W, +B,-X;+v.-X;i-W; +¢,paraX; € [—h, h] (12)

em que Y é a variavel resposta, W é a variavel indicadora do tratamento, X é a running

variable, € € o termo de erro, e A é a largura da banda selecionada para a estimacéo.

Aqui, ja se considera que o ponto de corte do tratamento, no presente caso, da-se em
c=0.
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Além dessa especificacdo linear, a especificacdo quadratica também foi testada no
presente trabalho, conforme equacéo a seguir:

Vi=a+1 Wi+ Xi+yy Xi Wi+ B X7 +v2- X7 - Wi+ g (12)

Com o objetivo de se obter véarias estimativas para o efeito do tratamento sobre as
respostas, os seguintes modelos foram testados:

Modelol: prop_fem_masc = a + Tt mulher_venceu + ¢

Modelo2: prop_fem_masc = a + Tt mulher_venceu + f margin + ¢

Modelo3: prop_fem_masc = a + Tt mulher_venceu + [ margin +y inter + ¢
Modelo4: prop_fem_masc = a + t mulher_venceu + f margin + y margin® + ¢
Modelo5: prop_fem_masc = a + T mulher_venceu + f margin + y margin? +

S inter + 0 inter? + ¢

Modelo6: r_part = a + t mulher_venceu + ¢

Modelo7:r_part = a + t mulher_venceu + f margin + ¢

Modelo8: r_part = a + t mulher_venceu + f margin + vy inter + ¢

Modelo9: r_part = a + T mulher_venceu + ff margin + y margin® + ¢
Modelo10: r_part = a + T mulher_venceu + ff margin + y margin? + § inter +

6 inter® + ¢

Modelol1:r_lege = a + Tt mulher_venceu + ¢

Modelol12:r_lege = a + Tt mulher_venceu + f margin + ¢

Modelo13:r_lege = a + Tt mulher_venceu + ff margin + y inter + ¢
Modelo14:r_lege = a + Tt mulher_venceu + ff margin + y margin® + ¢
Modelo15: r_lege = a + T mulher_venceu + f§ margin + y margin® + § inter +

0 inter® + ¢

mulher_venceu (variavel de tratamento): Indicador binario que recebe o valor 1 quando
a prefeita eleita na cidade é do género feminino, 0 caso contrario;
margin (running variable): margem de vitoria que é a diferenga do percentual de votos

entre os candidatos femininos e masculinos para prefeito;
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margin% margin * margin;

Inter: mulher_venceu * margem de vitoria;

inter% mulher_venceu * margem de vitéria ao quadrado;

prop_fem_masc: propor¢cdo de mulheres/homens filiados aos partidos politicos;

r part: razao entre o numero de mulheres filiadas ao partido do prefeito eleito sobre o
namero de homens filiados ao partido do prefeito eleito;

r_lege: razdo entre o numero de mulheres filiadas aos partidos que compdem a
legenda do partido eleito sobre o nimero de homens filiados aos partidos que

compdem a legenda do partido eleito.

A partir dos modelos estruturados anteriormente, vamos direcionar as analises para o
parametro 7, com o intuito de examinar o efeito do tratamento sobre as respostas. A
tabela 34 a seguir demonstra os resultados das estimacdes para:

I. O efeito da vitéria de uma mulher sobre a proporcdo de mulheres/homens
filiados aos partidos politicos nos quatro anos seguintes ao ano da eleicdo
(Modelo 1 ao Modelob);

[I. O efeito da vitéria de uma mulher sobre a razdo entre o numero de
mulheres/homens filiados ao partido do prefeito eleito nos quatro anos
seguintes ao ano da elei¢cdo (Modelo 6 ao Modelo10);

ll. O efeito da vitéria de uma mulher sobre a razdo entre o numero de
mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a legenda do partido

eleito nos quatro anos seguintes ao ano da eleicdo (Modelo 10 ao Modelol5).

Tabela 34 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu para os modelos que utilizam:
prop_fem_masc, r_part e r_lege como variaveis resposta

Variavel resposta: prop_fem_masc
Modelol Modelo2 Modelo3 Modelo4 Modelo5

mulher_venceu 0.0076 0.2646 0.0087 0.3883 0.0089 0.3754 0.0090 0.3701 0.0123 0.3479

Variavel resposta: r_part
Modelo6 Modelo7 Modelo8 Modelo9 Modelo10

mulher_venceu 0.0251 0.1102 0.0622 0.0063 0.0622 0.0066 0.0616 0.0071 0.0443 0.1395

Variavel resposta: r_lege
Modelo11 Modelo12 Modelo13 Modelo14 Modelo15

mulher_venceu 0.0109 0.4686 0.0201 0.3770 0.0217 0.3452 0.0209 0.3661 0.0038 0.8984
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Conforme apresentado na tabela 34, para os modelos que levam em consideragéo a
proporcdo de mulheres/homens filiados aos partidos politicos (prop_fem_masc) e a
razado entre o numero de mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a
legenda do partido eleito (r_lege) como variaveis resposta, o efeito do tratamento é
indistinguivel de zero, de modo que se poderia afirmar, com base apenas nessas
estimacdes, que a vitéria de uma mulher ndo afeta tanto a proporcdo de
mulheres/homens filiados aos partidos politicos quanto razdo entre o numero de
mulheres/homens filiados aos partidos que compdem a legenda do partido eleito nos

guatro anos seguintes ao ano da eleigcao.

Por outro lado, é possivel encontrar resultados com significAncia moderada, em que
a vitéria de uma mulher afeta a raz&o entre o nimero de mulheres/homens filiados ao
partido do prefeito eleito nos quatro anos seguintes ao ano da eleicdo, conforme
verificamos nos modelos 7, 8 e 9.

Além dos resultados apresentados nas tabelas acima, foram testados diferentes
cortes para a running variable margin. Para isso, calculou-se a média e o desvio

padrdo da variavel conforme apresentado a seguir:

Tabela 35 - Média e desvio padrdo para a varidvel margin

A partir do desvio padrdo, construiu-se intervalos restringindo as observacfes que
estivessem num raio de 0,5*DP do zero ou seja, 0,5*DP para cima e 0,5*DP para
baixo do zero. Repetimos este processo também para 0,25*DP e 0,10*DP, conforme
calculado abaixo:

Intervalol = 0,5 X DP = 0,5 % 0,2167 = 0,1083 - Intervalol = [—0,1083; 0,1083]
Intervalo2 = 0,25 X DP = 0,25 x 0,2167 = 0,0542 - Intervalo2 = [—0,0542;0,0542]
Intervalo3 = 0,1 Xx DP = 0,1 X 0,2167 = 0,0217 - Intervalo3 = [—0,0217;0,0217]

Utilizando os intervalos acima, geramos o0s 15 modelos apresentados anteriormente e

obtivemos 0s seguintes resultados:



Resultados utilizando o Intervalol = [-0,1083;0,1083]

Tabela 36 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu para os modelos que utilizam:
prop_fem_masc, r_part e r_lege como variaveis resposta considerando o intervalol = -0,1083 <= margin <=

0,1083 como corte

Variavel resposta: prop_fem_masc

Modelol Modelo?2 Modelo3 Modelo4 Modelo5

mulher_venceu 0.0052 0.6041 0.0128 0.5076 0.0135 0.4872 0.0134 0.4899 -0.0149 0.6039

Variavel resposta: r_part

Modelo6 Modelo7 Modelo8 Modelo9 Modelo10

mulher_venceu 0.0520 0.0250 0.0324 0.4644 0.0336 0.4495 0.0354 0.4262 -0.0602 0.3530

Variavel resposta: r_lege

Modelo11 Modelo12 Modelo13 Modelo14 Modelo15

mulher_venceu 0.0133 0.5461 0.0256 0.5630 0.0282 0.5246 0.0280 0.5286 -0.0248 0.7111

Resultados utilizando o Intervalo2 = [-0,0542;0,0542]

Tabela 37 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu para os modelos que utilizam:
prop_fem_masc, r_part e r_lege como variaveis resposta considerando o intervalo2 = -0,0542 <= margin <=

0,0542 como corte

Variavel resposta: prop_fem_masc

Modelol Modelo?2 Modelo3 Modelo4 Modelo5

mulher_venceu 0.0135 0.3251 -0.0137 0.6115 -0.0141 0.6011 -0.0139 0.6049 -0.0441 0.2618

Variavel resposta: r_part

Modelo6 Modelo7 Modelo8 Modelo9 Modelo10

mulher_venceu 0.0537 0.0874 -0.0429 0.4846 -0.0439 0.4742 -0.0433 0.4807 -0.1695 0.0547

Variavel resposta: r_lege

Modelo11 Modelo12 Modelo13 Modelo14 Modelo15

mulher_venceu 0.0221 0.4570 0.0004 0.9941 0.0007 0.9913 0.0006 0.9921 -0.0809 0.3734




Resultados utilizando o Intervalo3 = [-0,0217;0,0217]

Tabela 38 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu para os modelos que utilizam:
prop_fem_masc, r_part e r_lege como variaveis resposta considerando o intervalo3 = -0,0217 <= margin <=

0,0217 como corte

Variavel resposta: prop_fem_masc

mulher_venceu -0.0119 0.5851 -0.0292 0.4774 -0.0290 0.4808 -0.0294 0.4739 0.0349 0.5784

Variavel resposta: r_part

Modelo6 Modelo7 Modelo8 Modelo9 Modelo10

mulher_venceu -0.0334 0.5295 -0.1477 0.1331 -0.1524 0.1248 -0.1498 0.1314 -0.0464 0.7561

Variavel resposta: r_lege

mulher_venceu 0.0066 0.8924 -0.0843 0.3742 -0.0860 0.3664 -0.0858 0.3675 -0.0733 0.6155

Considerando os resultados obtidos nas tabelas 36, 37 e 38, em que utiliza-se
diferentes intervalos de corte para a running variable margin, o efeito do tratamento
sobre as trés variaveis resposta nos traz resultados também indistinguiveis de zero,
ou seja, a vitoria de uma mulher ndo afeta: 1) proporcao de mulheres/homens filiados
aos partidos politicos, 2) razdo entre o numero de mulheres/homens filiados ao partido
do prefeito eleito nem 3) razdo entre o numero de mulheres/homens filiados aos
partidos que compdem a legenda do partido eleito, todas considerando os quatro anos
seguintes ao ano da eleig&o.

5.3 Andlise de covariadas

Conforme indicado na secédo 3.1.4, a andlise de covariadas é uma importante etapa
da aplicagdo da metodologia de regressédo descontinua, podendo indicar falhas de
especificacdo caso se constate a existéncia de um suposto impacto do tratamento
sobre variaveis que foram definidas anteriormente a ele — e que, portanto, néo

poderiam ser interpretadas como consequéncia dele. Para essa andlise, no presente
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trabalho, escolheram-se duas covariadas: quantidade de mulheres e quantidade de
homens filiados aos partidos politicos antes de 2012, cuja descricdo e tratamento

foram detalhados na secéao 4.

Ressalta-se que as variaveis escolhidas foram selecionadas em razdo a sua relagéo
direta ou indireta com a dinamica politico-eleitoral nos municipios, além do fato de,

como se falou, serem todas conhecidas anteriormente ao pleito.

Inicialmente, a distribuicdo e o valor médio das covariadas em funcdo da running
variable margin foram examinadas graficamente — em analise semelhante a da secéo

5.1, para as variaveis resposta.

O resultado dessa andlise é apresentado nos 4 gréficos a seguir, que demonstram
gue a inspecéo visual ndo permite constatar a presenca de saltos das covariadas no
ponto de corte da diferenca do percentual de votos entre os candidatos femininos e
masculinos para prefeito — o que € favoravel para o emprego de RDD aos dados.
Apesar das covariadas apresentarem alta variabilidade em fun¢&o da running variable,

observa-se que, no entorno do ponto de corte, a variagdo dos dados € pequena.
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Gréfico 11 - Histograma da quantidade de homens filiados aos partidos politicos antes de 2012.

Fonte: Elaboragao propria.
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& Média da quantidade de homens filiados aos partidos politicos antes de 2012

Gréfico 12 - Média da quantidade de homens filiados aos partidos politicos antes de 2012 por faixa da margem

de vitdria (running variable).

Fonte: Elaboracéo propria.

Nota: Os pontos representam a média da variavel quantidade de homens filiados aos partidos politicos antes de

2012,
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Gréfico 13 - Histograma da quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos antes de 2012.

Fonte: Elaboragao propria.
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Gréfico 14 - Média da quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos antes de 2012 por faixa da margem
de vitdria (running variable).

Fonte: Elaboracéo propria.

Nota: Os pontos representam a média da variavel quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos antes de

2012, mensurada no eixo y contra 0 ponto médio em cada faixa da margem de vitéria.
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Em seguida a andlise grafica, regressdes de especificacdo similar aquelas das
equacdes (11) e (12) foram realizadas substituindo-se as variaveis resposta pelas
covariadas. Para cada regressdo testou-se a hipotese nula de que os coeficientes
associados a dummy de tratamento (indicador se a mulher venceu a eleicdo) para
cada covariada sdo nulos. Os modelos testados séo descritos abaixo e o0s resultados

sdo apresentados nas tabelas subsequentes.

Modelol: qgtd_mulheres = a + t mulher_venceu + ¢

Modelo2: qtd_mulheres = a + t mulher_venceu + f margin + ¢

Modelo3: qtd_mulheres = a + t mulher_venceu + [ margin + vy inter + ¢

Modelo4: qtd_mulheres = a + T mulher_venceu + f margin + y margin® + ¢
Modelo5: qtd_mulheres = a + T mulher_venceu + f margin + y margin? +

S inter + 0 inter? + ¢
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Modelo6: qtd_homens = a + Tt mulher_venceu + ¢

Modelo7: qtd_homens = a + Tt mulher_venceu + f margin + ¢

Modelo8: qtd_homens = a + t mulher_venceu +  margin +y inter + ¢
Modelo9: qtd_homens = a + Tt mulher_venceu + f margin +y ‘rnargin2 + ¢
Modelo10: qtd_homens = a + T mulher_venceu +  margin + y margin? +

S inter + 0 inter? + ¢

mulher venceu (variavel de tratamento): Indicador binario que recebe o valor 1 quando
a prefeita eleita na cidade no ano de 2012 é do género feminino, 0 caso contrario;
margin (running variable): margem de vitéria em 2012 que é a diferenca do percentual
de votos entre os candidatos femininos e masculinos para prefeito;

margin% margin * margin;

inter: mulher_venceu * margem de vitoria;

inter? mulher_venceu * margem de vitéria ao quadrado;

gtd mulheres: quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos 4 anos antes a
eleicdo de 2012;

gtd _homens: quantidade de homens filiados aos partidos politicos 4 anos antes a
eleicdo de 2012.

Da mesma forma que fizemos nas andlises das estimag¢fes utilizando as variaveis
resposta na secédo 5.2, vamos direcionar as andlises para o parametro 7, com o intuito
de examinar o efeito do tratamento sobre as covariadas. As tabelas a seguir

demonstram os resultados das estimacgfes para:

I. O efeito da vitéria de uma mulher em 2012 sobre a quantidade de mulheres
filiadas aos partidos politicos nos 4 anos antes a elei¢cdo de 2012 (Modelo 1 ao
Modelob5);

II. O efeito da vitéria de uma mulher em 2012 sobre a quantidade de homens
filiados aos partidos politicos nos 4 anos antes a eleicdo de 2012 (Modelo 6 ao
Modelo10);



Tabela 39 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu em 2012 sobre as covariadas observadas

nos 4 anos antes a elei¢cao de 2012

Covariadal: quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos 4 anos antes a eleicédo de 2012

mulher_venceu 23.03 0.2336 13.11 0.6586 14.58 0.6242 13.02 0.6622 23.76 0.5497

Covariada2: quantidade de homens filiados aos partidos politicos 4 anos antes a eleigdo de 2012

mulher_venceu 27.26 0.2795 2391 0.5343 27.12 04816 25.39 0.5111 30.93 0.5480

Conforme se observa, ao nivel de significancia de 10%, ndo se rejeita a hipotese nula
de que os coeficientes da dummy de tratamento (indicador se a mulher venceu a

eleicdo em 2012) sdo nulos para as covariadas.

Da mesma forma que foi feito na secao 5.2, além dos resultados apresentados nas
tabelas acima, também foram testados diferentes cortes para a running variable
margin. Para isso, calculou-se a média e o desvio padrdo da variavel margem de

vitéria em 2012 conforme apresentado a seguir:

Tabela 40 - Média e desvio padréo para a varidvel margem de vitéria em 2012

Variavel: margin_2012

A partir do desvio padrdo, construiu-se um novo intervalo que restringe as
observacdées num raio de 0,5*DP do zero ou seja, 0,5*DP para cima e 0,5*DP para

baixo do zero, conforme calculado abaixo:

Intervalo = 0,5 X DP = 0,5 x 0,2044 = 0,1022 .. Intervalo = [—0,1022;0,1022]

Utilizando o intervalo acima, geramos os modelos apresentados anteriormente e

obtivemos 0s seguintes resultados:



Tabela 41 - Resultados dos coeficientes da variavel mulher_venceu em 2012 sobre as covariadas observadas

nos 4 anos antes a elei¢cao de 2012 considerando o intervalo: -0,1022 <= margin_2012 <= 0,1022 como corte

Covariadal: quantidade de mulheres filiadas aos partidos politicos 4 anos antes a eleicdo de 2012

mulher_venceu 24.77 0.2356 24.54 0.5517 27.20 0.5114 25.60 0.5358 -12.22 0.8550

Covariada2: quantidade de homens filiados aos partidos politicos 4 anos antes a eleigdo de 2012

mulher_venceu 33.42 0.2668 28.54 0.6309 32.96 0.5806 30.20 0.6117 -25.73 0.7894

Considerando os resultados obtidos na tabela 41, em que restringimos as
observacdes para a running variable margin_2012, o efeito do tratamento sobre as
covariadas nos traz resultados também indistinguiveis de zero. Novamente, tem-se
um resultado que respalda a especificacdo de regressao descontinua utilizada no
presente trabalho, ao demonstrar que nao ha efeito do tratamento sobre variaveis que

estavam completamente determinadas anteriormente a sua ocorréncia.

5.4 Discussao dos resultados

Como mencionado nos topicos anteriores, a regressao descontinua permite que
estimemos e testemos uma relagéo causal quando ha uma forte descontinuidade em
determinado corte de uma variavel explicativa. Como vimos nas especificacdes dos
modelos apresentados neste trabalho, analisamos a participacao politica feminina nos
partidos e legendas em funcdo de algumas variaveis selecionadas, tais quais uma
dummy referente a vitéria de uma mulher e, principalmente, a margem de vitoria de
uma candidata em determinada eleicdo. Esta Ultima € importante pois serve de base
para expurgarmos eventuais elementos nao contemplados no modelo e que também
afetam a participacdo politica das mulheres (aspectos socioculturais ou politicos ndo

abordados neste trabalho).

No trabalho de Brookman (2013), o autor realiza alguns cortes na variavel referente a

margem percentual de vitéria das mulheres. O objetivo € utilizar, mediante a regressao
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descontinua, um cendrio quase experimental, vale dizer, selecionar casos de elei¢des
extremamente competitivas (com margem de vitoria muito apertada) para tentar isolar
demais influéncias que afetam a filiacdo partidaria de mulheres. Em outras palavras,
eleicbes com margem de vitoria muito apertada podem ser encaradas como quase
randémicas: testar o efeito que uma vitoria apertada de uma candidata tem sobre as
filiacdes seguintes € o mais préximo que se pode chegar de um teste experimental em
um ambiente genérico e pouco influenciado por outros fatores ndo contemplados pelo
modelo. Sdo os elementos mais proximos do corte que devem se sobressair na
estimagcdo do efeito de tratamento de acordo com a metodologia das regressodes

descontinuas.

Brookman (ibidem) realiza cortes em suas regressdes com o0 objetivo de analisar o
limiar dos 50% de votos recebidos, ou ainda, o limite em que a margem de vitoria é
muito préxima de zero. E o resultado obtido, na anélise do caso americano, é que ndo
h&a argumentos estatisticos robustos o suficiente para se inferir que a eleicdo de

mulheres afeta o numero de filiacdes de mulheres em pleitos subsequentes.

Como visto anteriormente, utilizamos em nosso trabalho o mesmo conceito:
realizamos cortes na variavel de margem de vitéria de 0,5, 0,25 e 0,10 desvios-padrao
com o intuito de afunilarmos a analise e comparar como a significancia estatistica varia
com este afunilamento da margem de vitéria. Em seguida, avaliamos como estes
cortes afetam a significancia estatistica do estimador da variavel binaria que diz se a

mulher venceu ou néo a elei¢do. Os resultados sao dubios.

As regressoOes gerais, ou seja, aquelas em que utilizamos todo o espectro da running
variable margin, possuem significancia estatistica no que tange ao estimador
supracitado. Ou seja, num plano estatistico mais abrangente, quando uma mulher
vence uma eleicdo, pode-se dizer que o efeito deste evento sobre as filiacbes de
mulheres é significativo ou, no maximo, h4 correlagdo entre as duas pontas.
Entretanto, essa relacdo deixa de ser relevante quando nos aproximamos de casos
em que a margem de vitéria das mulheres € muito pequena. Neste corte quase
experimental em que buscamos a relagdo causal no bojo das regressbes

descontinuas, a hipétese que testamos néo é corroborada.
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6 CONCLUSAO

Este trabalho teve como objetivo utilizar a metodologia de regressdes descontinuas
para testar em que medida existe causalidade entre a vitoria de mulheres em elei¢cbes
municipais e a filiacdo de novas candidatas em pleitos subsequentes no Brasil. Ap6s
examinar a literatura sobre a desigualdade de género no mundo politico e verificar em
que paises a metodologia proposta foi aplicada, definiu-se passos conceituais

aplicados ao caso brasileiro de modo a testar a hipétese supracitada.

Conforme mencionado acima, restringimos a analise as eleicbes municipais e
utilizamos dados do TSE para montar uma base condizente com as necessidades de
nossa metodologia. A causalidade é inferida se identificamos descontinuidades —
estatisticamente significantes — entre a vitéria feminina e novas filiacdes. Tal
descontinuidade é verificada quando analisamos uma variavel binaria que indica se a
mulher venceu ou ndo uma eleicdo: se o estimador for robusto, a hipbtese é

corroborada.

Entretanto, objetivamos aplicar intervalos a nossa andlise estatistica, pois as
regressdes descontinuas refletem melhor a existéncia de causalidade em intervalos
especificos. No nosso caso, trabalhamos uma variavel que indica a margem de vitoria
de uma candidata em uma dada eleicdo. Quanto mais aproximarmos de zero essa
margem, mais expurgamos demais fatores exdégenos ao modelo e testamos no que

chamamos de ambiente quase experimental a hipétese inicial.

A aplicacéo desta metodologia encontrou aderéncia em alguns casos, como o indiano
(Bhalotra, 2013), mas também encontrou insucessos, cCOmo no caso americano
(Brookman, 2013). As conclusdes deste trabalho se assemelham as deste ultimo, vale
dizer, ndo encontramos significancia estatistica para inferir que a vitdria de candidatas
em eleicbes municipais tem um efeito de causalidade na filiagdo de novas mulheres

em eleicOes subsequentes.

A afirmacdo acima pode ser verificada na andlise grafica e estatistica dos

estimadores. A descontinuidade supracitada ndo é sensivel quando a margem de
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vitoria € apertada, apesar de, num ambito geral, existir correlagdo entre a eleicao de

mulheres e a filiagédo politica feminina.

Como agenda de pesquisa, sugere-se analisar em que medida outras barreiras
implicitas perpetuam a dificuldade de inclusdo feminina na politica. Sabendo que
igualdade de género ndo é uma maxima no caso brasileiro — vide a analise
bibliografica deste trabalho — provamos que o contraexemplo, ou seja, a eleicdo de
novas mulheres, ndo é suficiente para reduzir a barreira entre homens e mulheres no

cenario politico brasileiro.
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Apéndice A— LAYOUT DAS TABELAS EXISTENTES NO REPOSITORIO DE DADOS
ELEITORAIS E SUAS RESPECTIVAS CARACTERISTICAS

A codificacao de caracteres dos arquivos € “Latin 17;
Os campos estdo entre aspas e separados por ponto e virgula, inclusive os
campos numeéricos;
Campos preenchidos com “#NULO” significam que a informagcdo esta em
branco no banco de dados. O correspondente para #NULO nos campos
numericos € “-17;
Campos preenchidos com “#NE” significam que naquele ano a informacé&o néao
era registrada em banco de dados pelos sistemas eleitorais. O correspondente
para #NE nos campos numéricos € “- 37,
O campo UF, além das unidades da federacdo pode conter alguma das
seguintes situacoes:

BR — Quando se tratar de informacao a nivel nacional;

VT — Quando se tratar de voto em transito;

ZZ — Quando se tratar de Exterior.
Todas as informacdes referentes a candidaturas sdo de responsabilidade do
candidato;
As variaveis em negrito seguidas de (*) sdo variaveis que podem ser utilizadas
para relacionar 0s arquivos uns com 0S outros;
Os arquivos estdo em constante processo de atualizacédo e aperfeicoamento.
Alguns arquivos podem estar em branco ou com mensagem de erro devido a
indisponibilidade temporaria na base de algum estado ou a inexisténcia

daquele arquivo para a época pretendida.
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Apéndice B — VERSOES ANTERIORES DO LAYOUT DA BASE DE CANDIDATOS

Tabela 42 - Descricdo das variaveis contidas na base de dados dos candidatos nas elei¢cdes até 2010

VARIAVEL DESCRICAO

DATA_GERACAO

Data de geracao do arquivo (data da extragéo)

HORA_GERACAO

Hora de geragédo do arquivo (hora da extracéo) - Horario de Brasilia

ANO_ELEICAO

Ano da eleigdo

NUM_TURNO (*)

Numero do turno

DESCRICAO_ELEICAO (*)

Descrigcéo da eleicao

SIGLA_UF Sigla da Unidade da Federacdo em que ocorreu a eleigao
Sigla da Unidade Eleitoral (Em caso de eleigdo majoritaria é a sigla da UF que o
SIGLA_UE (¥) candidato concorre (texto) e em caso de eleicdo municipal é o codigo TSE do

municipio (nUmero)). Assume os valores especiais BR, ZZ e VT para designar,
respectivamente, o Brasil, Exterior e Voto em Transito

DESCRICAO_UE

Descri¢do da Unidade Eleitoral

CODIGO_CARGO ()

Cédigo do cargo a que o candidato concorre

DESCRICAO_CARGO

Descri¢do do cargo a que o candidato concorre

NOME_CANDIDATO

Nome completo do candidato

SEQUENCIAL_CANDIDATO (*)

Ndmero sequencial do candidato gerado internamente pelos sistemas eleitorais.
N&o é o nimero de campanha do candidato.

NUMERO_CANDIDATO

Ndmero do candidato na urna

NOME_URNA_CANDIDATO

Nome de urna do candidato

COD_SITUACAO_CANDIDATURA

Cédigo da situacéo de candidatura

DES_SITUACAO_CANDIDATURA

Descrigdo da situacéo de candidatura

NUMERO_PARTIDO

Ndmero do partido

SIGLA_PARTIDO

Sigla do partido

NOME_PARTIDO

Nome do partido

CODIGO_LEGENDA

Cadigo sequencial da legenda gerado pela Justica Eleitoral

SIGLA_LEGENDA

Sigla da legenda

COMPOSICAO_LEGENDA

Composicao da legenda

NOME_LEGENDA

Nome da legenda

CODIGO_OCUPACAO

Cabdigo da ocupacao do candidato

DESCRICAO_OCUPACAO

Descrigdo da ocupagéo do candidato

DATA_NASCIMENTO

Data de nascimento do candidato

NUM_TITULO_ELEITORAL_CANDIDATO

Numero do titulo eleitoral do candidato

IDADE_DATA_ELEICAO

Idade do candidato da data da eleigao

CODIGO_SEXO

Cadigo do sexo do candidato

DESCRICAO_SEXO

Descri¢do do sexo do candidato

COD_GRAU_INSTRUCAO

Cédigo do grau de instrucéo do candidato. Gerado internamente pelos sistemas
eleitorais

DESCRICAO_GRAU_INSTRUCAO

Descri¢do do grau de instrugdo do candidato

CODIGO_ESTADO_CIVIL

Cadigo do estado civil do candidato

DESCRICAO_ESTADO_CIVIL

Descrigéo do estado civil do candidato

CODIGO_NACIONALIDADE

Cédigo da nacionalidade do candidato

DESCRICAO_NACIONALIDADE

Descri¢éo da nacionalidade do candidato

SIGLA_UF_NASCIMENTO

Sigla da UF de nascimento do candidato

CODIGO_MUNICIPIO_NASCIMENTO

Cédigo TSE do municipio de nascimento do candidato

NOME_MUNICIPIO_NASCIMENTO

Nome do municipio de nascimento do candidato

DESPESA_MAX_CAMPANHA

Despesa maxima de campanha declarada pelo partido para aquele cargo.
Valores em Reais.

COD_SIT_TOT_TURNO

Cédigo da situacao de totalizagdo do candidato naquele turno

DESC_SIT_TOT_TURNO

Descricéo da situacéo de totaliza¢éo do candidato naquele turno
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Tabela 43 - Descricdo das variaveis contidas na base de dados dos candidatos nas eleicdes em 2012

VARIAVEL DESCRICAO

DATA_GERACAO Data de geracéo do arquivo (data da extragéo)
HORA_GERACAO Hora de geragéo do arquivo (hora da extragéo) - Horario de Brasilia
ANO_ELEICAO Ano da elei¢do
NUM_TURNO (*) Numero do turno
DESCRICAO_ELEICAO (*) Descrigdo da eleicéo
SIGLA_UF Sigla da Unidade da Federagéo em que ocorreu a eleigao

Sigla da Unidade Eleitoral (Em caso de elei¢cdo majoritaria é a sigla da UF que o
candidato concorre (texto) e em caso de elei¢do municipal é o cédigo TSE do
municipio (nimero)). Assume os valores especiais BR, ZZ e VT para designar,
respectivamente, o Brasil, Exterior e Voto em Transito

DESCRICAO_UE Descricdo da Unidade Eleitoral
CODIGO_CARGO (*) Cadigo do cargo a que o candidato concorre
DESCRICAO_CARGO Descrigao do cargo a que o candidato concorre
NOME_CANDIDATO Nome completo do candidato

SIGLA_UE (*)

Numero sequencial do candidato gerado internamente pelos sistemas eleitorais. Ndo

SEGUENELAL_EANDIRATE () € 0 nimero de campanha do candidato.

NUMERO_CANDIDATO Numero do candidato na urna

CPF_CANDIDATO CPF do candidato
NOME_URNA_CANDIDATO Nome de urna do candidato
COD_SITUACAO_CANDIDATURA Cadigo da situacéo de candidatura
DES_SITUACAO_CANDIDATURA Descrigao da situagao de candidatura
NUMERO_PARTIDO Ndmero do partido
SIGLA_PARTIDO Sigla do partido
NOME_PARTIDO Nome do partido
CODIGO_LEGENDA Cadigo sequencial da legenda gerado pela Justica Eleitoral
SIGLA_LEGENDA Sigla da legenda
COMPOSICAO_LEGENDA Composicao da legenda
NOME_LEGENDA Nome da legenda

CODIGO_OCUPACAO Cadigo da ocupacéo do candidato
DESCRICAO_OCUPACAO Descricao da ocupacéo do candidato
DATA_NASCIMENTO Data de nascimento do candidato
NUM_TITULO_ELEITORAL_CANDIDATO Numero do titulo eleitoral do candidato
IDADE_DATA_ELEICAO Idade do candidato da data da eleig&o

CODIGO_SEXO Cadigo do sexo do candidato
DESCRICAO_SEXO Descrigao do sexo do candidato
COD_GRAU_INSTRUCAO gc;?tic?rc;i(sjo grau de instrucdo do candidato. Gerado internamente pelos sistemas
DESCRICAO_GRAU_INSTRUCAO Descri¢8o do grau de instrugdo do candidato
CODIGO_ESTADO_CIVIL Cadigo do estado civil do candidato

DESCRICAO_ESTADO_CIVIL

Descrigao do estado civil do candidato

CODIGO_NACIONALIDADE

Cadigo da nacionalidade do candidato

DESCRICAO_NACIONALIDADE

Descrigdo da nacionalidade do candidato

SIGLA_UF_NASCIMENTO

Sigla da UF de nascimento do candidato

CODIGO_MUNICIPIO_NASCIMENTO Cadigo TSE do municipio de nascimento do candidato
NOME_MUNICIPIO_NASCIMENTO Nome do municipio de nascimento do candidato

Despesa méaxima de campanha declarada pelo partido para aquele cargo. Valores
em Reais.

DESPESA_MAX_CAMPANHA

COD_SIT_TOT_TURNO Cadigo da situacéo de totalizagdo do candidato naquele turno
DESC_SIT_TOT_TURNO Descricao da situaco de totaliza¢&o do candidato naquele turno
NM_EMAIL E-mail para comunicagcdo com o candidato
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Apéndice C — MACRO UTILIZADA PARA EXTRACAO DOS DADOS

Figura 2 - Exemplo da macro utilizada para extrair as bases dos filiados ao PDT utilizando um arquivo executavel

"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_aczip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_al.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_am.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ap.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ba.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ce.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_df.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_eszip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_go.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ma.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_mg.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ms.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_mt.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_pa.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_pb.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_pe.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_pi.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_pr.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_rj.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_rn.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_ro.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_rr.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_rs.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_sczip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_sezip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_sp.zip
"C:\Program Files (x86)\Google\Chrome\Application\chrome.exe" http://agencia.tse.jus.br/estatistica/sead/eleitorado/filiados/uf/filiados_pdt_to.zip
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Apéndice D — PARTIDOS POLITICOS CONSIDERADOS NAS ANALISES

Tabela 44 - Siglas e nomes dos partidos politicos levados em consideragao para a extracdo dos dados e anélises

presentes neste estudo

Sigla Nome

DEM DEMOCRATAS
PC do B PARTIDO COMUNISTA DO BRASIL
PCB PARTIDO COMUNISTA BRASILEIRO
PCO PARTIDO DA CAUSA OPERARIA
PDT PARTIDO DEMOCRATICO TRABALHISTA
PEN PARTIDO ECOLOGICO NACIONAL
PHS PARTIDO HUMANISTA DA SOLIDARIEDADE
PMDB PARTIDO DO MOVIMENTO DEMOCRATICO BRASILEIRO
PMN PARTIDO DA MOBILIZAGAO NACIONAL
PP PARTIDO PROGRESSISTA
PPL PARTIDO PATRIA LIVRE
PPS PARTIDO POPULAR SOCIALISTA
PR PARTIDO DA REPUBLICA
PRB PARTIDO REPUBLICANO BRASILEIRO
PROS PARTIDO REPUBLICANO DA ORDEM SOCIAL
PRP PARTIDO REPUBLICANO PROGRESSISTA
PRTB PARTIDO RENOVADOR TRABALHISTA BRASILEIRO
PSB PARTIDO SOCIALISTA BRASILEIRO
PSC PARTIDO SOCIAL CRISTAO
PSD PARTIDO SOCIAL DEMOCRATICO
PSDB PARTIDO DA SOCIAL DEMOCRACIA BRASILEIRA
PSDC PARTIDO SOCIAL DEMOCRATA CRISTAO
PSL PARTIDO SOCIAL LIBERAL
PSOL PARTIDO SOCIALISMO E LIBERDADE
PSTU PARTIDO SOCIALISTA DOS TRABALHADORES UNIFICADO
PT PARTIDO DOS TRABALHADORES
PTdoB PARTIDO TRABALHISTA DO BRASIL
PTB PARTIDO TRABALHISTA BRASILEIRO
PTC PARTIDO TRABALHISTA CRISTAO
PTN PARTIDO TRABALHISTA NACIONAL
PV PARTIDO VERDE

SD SOLIDARIEDADE




